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Resumo

Mata, A. S. (2010)APLICACAO DOMODELO HIERARQUICOMULTINIVEL NA PREDICAO DE
DesSeMPENHO NOENADE. Dissertacdo de Mestrado, Programa de Pés-Grad&ig&to
Senstem Psicologia, Universidade Sao Francisco, ItégiBa

O Exame Nacional de Desempenho dos Estudantes ENAem por objetivo
medir as habilidades basicas e as competénciastutdaates do ensino superior brasileiro.
Para um bom desempenho académico os alunos devermadocertas habilidades
cognitivas e ter competéncia para realizar detexdais tarefas que atinja um determinado
patamar de aceitacdo. O objetivo deste estudodésitificar quais variaveis contribuem
para a predicdo de desempenho no ENADE, a partiadé@veis explicativas associadas ao
desempenho de estudantes na prova do ENADE-200&oadiciente de Rendimento
Académico (CRA) dos estudantes de uma instituigdbgoalar do interior do estado de Séo
Paulo e das caracteristicas socio-econdémicas @xsralo ENADE. Além dessas, foram
utilizadas varidveis associadas aos docentes,ers@mpus dessa instituicdo. A prova do
ENADE-2006 é composta de 40 questbes, 10 de fowongeéal e 30 de conhecimento
especifico de cada area de conhecimento. Utilieoa-analise de regressdo multinivel para
a analise dos dados, por considerar a variabilidadeestimativas entre 0os grupos, o que
permite explicar as contribuicdes das variaveisicamando os niveis em que estas estao
inseridas. Foram analisados diferentes modelogglessao multinivel até se chegar a um
modelo que continha os melhores preditores de des#dm no ENADE. Foram
considerados trés niveis de andlise o aluno, @ @icsscampus. A amostra foi composta de
394 alunos ingressantes dos cursos de Administr&géeto e Psicologia participantes do
ENADE 2006. Todos os modelos analisados atendemsmpeessupostos de analise de
regressao hierarquica multinivel. Os resultadogandm que o melhor modelo foi aquele
gue continha as variaveis: CRA, renda acima dealériss minimos, bolsa de estudos
integral/parcial, financiamento estudantil, crédéducativo, outro tipo de bolsa, escore
padronizado de questdes agrupadas do questiondcio-econémico relacionadas ao
componente especifico (Z_QSE_CE) e ao componenferdecado geral (Z_QSE_FG),
nota da instituicdo no ENADE, avaliacao discenteldeente. Os coeficientes das variaveis
explicativas que apresentaram maior significangia ©,001) pelo teste de Wald (raz&o-t)
foram: CRA (6,07), nota da instituicio no ENADES®, Z_QSE_FG (2,57). As variaveis
gue mais influenciaram o desempenho do aluno nddE#n: escolaridade do pai (2,26),
faltas (-4,60) e bolsa FIES (-2,06). A correlagéivai-curso foi superior a 20%, indicando
ser este o percentual do efeito escola sobre anpes#o dos alunos na IES.

Palavras-chave: avaliacdo educacional, desempecdatémico, habilidades académicas,
competéncia.



Abstract

Mata, A. S. (2010)Multilevel Hierarchical Model Application in Prediag Performance
in ENADE. Dissertacdo de Mestrado, Programa de PoOs-Graduagémo Sensuem
Psicologia, Universidade Sao Francisco, Itatiba/SP.

The National Student Performance Exam (ENADE) sigieed to measure the basic skills
and competencies of the Brazilian higher educastudents. For a good academic
performance the students must master certain ¢ogréilities and be competent to
perform certain tasks that reach a certain levelagkeptance. The aim of this study was to
identify which variables contribute to the predictiof ENADE'’s students performance
from the explanatory variables associated to; théents performance in the ENADE-2006
exam, the Academic Performance Coefficient (CRAsidents of a private institution
located in the state of Sao Paulo, and the socmeu characteristics extracted from
ENADE. In addition, we used variables related toufgy, courses and campi of this
institution. The ENADE-2006 exam consisted of 4@sfions, 10 on general knowledge
and 30 on specific knowledge of each area. We useltilevel regression analysis to
analyze the data, one we considered the estimatebility between groups, which helps
to explain the contributions of the variables cdesng the levels in which they are
inserted. We analyzed different multilevel regressimodels to arrive at a model
containing the best performance predictors to ENADE considered three analysis levels:
the student, the course, and the campus. The saopéested of 394 freshman students of
Management, Law and Psychology taking ENADE-2008. ahalyzed models met the
requirements for hierarchical multilevel regressamalysis. The results indicated that the
best model was one that contained the variableg\,@ome higher than 10 minimum
wages, full/partial scholarship, student loansnasadized score to the grouped questions
socioeconomic questionnaire that were related éciip component (Z_QSE_CE) and to
the general formation component (Z_QSE_FG), insbit's scores on ENADE, student
evaluation of teaching. The coefficients of the lerptory variables that showed the
highest significancep(< .001) by the Wald test-(atio) were: CRA (6.07), the institution’s
score on ENADE (3.58), Z QSE_FG (2.57). The vaaabthat most influenced the
student’s performance at college were: father'scation (2.26), absences (-4.60) and
acholarship of a specific brasilian foundation (El&-2.06). The correlation within the
course was over 20%, indicating that this is thecgr@age of school effect on the
performance of higher education students.

Keywords: Educational evaluation, academic perforcea academic abilities,
competences.
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Introducao

O Brasil por meio da Lei n°® 9.131 de 1995 institaiavaliacdo das instituicdes e
cursos de nivel superior no ambito individual, poeio de avaliagbes em que sao
considerados, o desempenho dos alunos, e a gualidadcursos e de instituicoes
brasileiras. Dentre os instrumentos criados enaesdr o Exame Nacional de Cursos
(ENC), um instrumento de avaliacdo em larga espataenvolvia a aplicacdo de provas em
alunos concluintes de cursos selecionados peldutittstNacional de Estudos e Pesquisas
Anisio Teixeira (INEP) para participarem deste exarfinha como objetivo principal
avaliar os cursos de graduacdo das Instituicddsndano Superior (IES), sendo até o ano
de 2003, um dos instrumentos de regulacdo do saastemEducacao Superior do Brasil

(INEP, 2007).

Entre as criticas tecidas sobre esse sistema tlag@g pode-se destacar a falta de
articulacéo entre os diversos instrumentos corkisyipouca capacitacdo dos avaliadores,
falta de revisdo dos instrumentos de avaliacdo papanover o aperfeicoamento dos
indicadores educacionais, bem como a revisdo dadolegia da composicdo desses
indices (INEP, 2007). A partir dessa experiénci@peisséo Especial de Avaliacdo (CEA)
formulou um novo conceito de avaliacdo que traz@ddéias centrais a integracdo e a
participacdo, que favorece o compromisso e a raegjpdidade social das IES, de forma
mais profunda, com a promocao dos valores demoosatEssa proposta de avaliacao,
implementada pela CEA, visa a incorporacdo da dsé@eicognitiva e de reflexdes sobre o
dominio e direcdo da educacado superior. Na artidolalessa proposta surge o Sistema

Nacional de Avaliacdo da Educacdo Superior (SINAESha concepcdo mais ampla de



abrangéncia. O SINAES tem como premissas a justiggor, a efetividade, a integracéo,

a globalidade, a participacéo, a eficacia formatvare outras (INEP, 2007).

O SINAES foi criado em 14 de abril de 2004 por mdm Lei n°® 10.861 e
regulamentado por meio da Portaria n® 2.051 de jalde do mesmo ano. Sua legislacéo
define basicamente trés objetivos. O primeiro éeadgntificar o mérito e o valor das
instituicdes, suas areas, cursos e programas,imangbes de ensino, pesquisa, extensao,
gestdo e formacdo. O segundo é proporcionar umhoraeha qualidade da educacéo
superior, orientando a sua expansao, tanto naaalercursos como na de vagas, por meio
das avaliacbes e seus respectivos indicadores.ré@irte objetivo visa promover a
responsabilidade social das IES, sem com isso dde&eespeitar a identidade institucional

e a autonomia de cada uma (Ministério da EducabeG, 2004).

Todo o processo avaliativo é coordenado e supenddo pela Comissdo Nacional
de Avaliacdo da Educacdo Superior (CONAES), ficamd@argo do INEP, toda a
operacionalizacdo dessas avaliacdes. Neste proégssssivel citar de forma sucinta que
estdo incluidos a elaboracdo, a aplicacdo e acgémrrdos instrumentos de medida, a
selecdo amostral dos participantes do processovaleagio do desempenho, além da
emissao dos relatorios técnicos, separados pdieggéstados, municipios, instituicdes de

ensino e também do resultado individual do candidatversitario (MEC, 2004).

O SINAES tem como objetivo avaliar as instituicGescursos e o desempenho dos
estudantes, por meio da promocdo da integracde easticomponentes da avaliagdo em
todas as dimensdes. Os elementos principais sacataths e compostos pela auto-

avaliacdo orientada, a avaliacdo da instituicA@liaydo dos cursos de graduacdo e o



Exame Nacional de Desempenho dos Estudantes (ENAJRIE) tem por finalidade

examinar o passado, julgar o presente, ter e peipectivas para o futuro. Desta forma,
esse projeto educativo faz parte de uma politicEstado com referéncia a Educacdo
Superior. Considerando a dindmica desse processminse um modelo de avaliagcdo que
levasse em conta o potencial de aprendizagem. AesHNADE tem por objetivo medir as

competéncias e habilidades basicas de cada ardarmi@cdo, levando em conta o
conhecimento adquirido sobre conteddos considerdifsscos e profissionalizantes,
verificando o desempenho dos alunos em questdessggue abrangem um contexto

transdisciplinar (Limana & Brito, 2006).

Para que se possa aferir uma medida de qualiddd®NRAES elaborou trés eixos
para a avaliacdo, o curso, a instituicdo e o desehgpdos alunos. O eixo do ensino
engloba a quantidade e a qualidade da pesquisaviddda pela instituicdo de ensino
superior, a existéncia de oferta de cursos de s&tem se esses apresentam medidas que
incluem a responsabilidade social. Quanto a gefaanstituicdo o que se pretende medir é
a qualidade do corpo docente, das instalacbesdisiom énfase no acervo bibliografico e

laboratorios de informatica além de outros aspedtsta natureza (INEP, 2009).

Para que os objetivos do SINAES fossem atingidos22 de julho de 2004 foi
instituida, por meio da Portaria n® 107, a regulaagdio do ENADE, que tem por objetivo
avaliar o desempenho dos estudantes universit@ingelacdo aos conteudos contidos nos
programas curriculares de todos os cursos de gradud® ENADE objetiva também
avaliar o desenvolvimento de competéncias e habliéid dos estudantes promovidas por

meio das préaticas pedagogicas implantadas pelétiigdes de ensino, e se estas estao



conforme as definicbes da Lei de Diretrizes e Baseknsino Superior (LDB). Assim, o
gue se pretende é verificar se as instituicdes md#n@ superior contribuem de forma
positiva e significativa na incorporacdo de compets e habilidades necessarias a

formacdo geral e profissional dos estudantes em cad dos cursos ofertados (MEC,

2004).

Analisando as Diretrizes Curriculares Nacionais Kp@e cada um dos trés cursos
selecionados neste estudo, observa-se que os thahilislade, competéncia e aptidao séo
empregados sem nenhuma definicdo terminologicauédsg percebe é a relagdo de uma
série de tarefas cognitivas que se espera queno atufinal da graduacéo saiba emprega-
las com tal nivel de habilidade, e que se possasiderar esse nivel como uma
competéncia. Um exemplo disso sédo as diretrizesutkn de Administracdo que relaciona
em seu Artigo 4° oito topicos que descrevem aditdables consideradas necessérias para o
bom exercicio profissional. Entre elas estdo a adpde de reconhecer e definir
problemas, desenvolver raciocinio logico, criticoamalitico, criatividade, desenvolver
capacidade de elaboracao, reconhecimento e defidegproblemas, equacionar solugdes,
desenvolver expressdo e comunicacao, entre ourossélho Nacional de Educacao -

CNE, 2005).

Em relacdo as DCN'’s, Matias e Gonzales (2005) atarstm em seu estudo que a
maioria dos docentes do curso de Administracado rdpr&sas de IES do Rio de Janeiro
desconhece as DCN deste curso. Esse fato podebocanpara uma formacao voltada a
uma pratica profissional muito proxima das expeaig&n desses docentes do que para as a

aquisicao de competéncias previstas nas diretliziesminadas para o curso.



Para Limana e Brito (2006) a questao primordiaEADE € avaliar o que o aluno
€ capaz de fazer com o conhecimento que ele adgui@ o quanto simplesmente foi
adquirido durante sua formacao universitaria. Ospibusca é analisar se houve aquisicao
de competéncias e desenvolvimento da capacidadartidellar o conteudo aprendido,
principalmente para o seu desenvolvimento. Outrast§ importante, tratada pelos
autores, séo os indicadores de ganho, que aportamc®nceito central do novo modelo
de exame instituido em 2004. No entanto, essesesutessaltam a necessidade de uma
avaliagao criteriosa dos efeitos dos fatores essi@lares no percurso dos estudantes de

IES.

Para verificar se esses objetivos s&do atingidosENADE possui quatro
instrumentos. O primeiro € a prova composta porgd@stdes, sendo 10 perguntas
elaboradas para a avaliagcdo da formacéo geraloatess 30 que investigam a formacao
especifica de cada area (MEC, 2008). Nas duasspdaeprova sédo previstas questdes
discursivas e de multipla escolha. Na formacaoafa geral da prova, cada parte apresenta
um determinado peso. Assim, a parte destinadangafiiio geral apresenta peso de 25% e a
do componente especifico peso de 75%. A provaa@(pdara 0 mesmo curso, sendo que a
sua elaboracdo permite o célculo do valor agregemiasiderando as competéncias e as
habilidades, termos esses definidos e comentadgsdximo capitulo deste trabalho, os
conhecimentos gerais e os conteudos profissiorsgiecéicos adquiridos durante a sua
formacdo. Assim, de posse desses resultados @sigiss de ensino poderdo avaliar o

desempenho de seus alunos e promover ajustes srawseculos (INEP, 2009).



Importante ressaltar que a prova tem carater ddrigao aluno convocado que nédo
comparecer a prova ndo tera a emisséo do seu dioquanto permanecer sua pendéncia
junto ao ENADE. Outra questdo importante diz raspas convocacdes. E necessario
esclarecer que até o ENADE de 2008, ndo eram tosl@dunos dos cursos selecionados,
que deveriam participar da prova. A selecédo erta feor meio de critérios de selecéo
amostral estabelecidos pelo proprio INEP. A patér2009, ndo ha mais a sele¢cédo de
amostra de estudantes por curso e instituicdo slaersendo obrigatoria a participacéo, na
prova do ENADE, de todos os alunos regularmenteritos e que se encontrarem dentro

do perfil denominado aluno ingressante e concl(iNEP, 2009).

Entende-se, conforme estabelecido pelo proprio &E8lAque aluno ingressante é
todo aquele que em seu primeiro ano de curso termlwido entre 7% e 22% da carga
horaria minima do estabelecido no curriculo do @urs instituicAo em que estiver
matriculado. Por aluno concluinte foi estabeleqde se trata de todo aluno matriculado
no ultimo ano do curso e que tenha completado pelwos 80% da carga horéaria do curso,
fixada pela instituicdo de ensino a qual esti Vadm e considerado como um possivel

concluinte no ano de realizacéao da prova (INEP9200

Até 2008, a CONAES permitia a participacdo na pansalunos que se incluissem
dentro destas determinacfes, mesmo que nao tivesderselecionados pelo INEP. Neste
caso, todo o aluno participante era consideradooceotuntario, devendo para isso ser
inscrito pela sua instituicdo de ensino. Neste ,casm existia a obrigatoriedade da
realizacdo da prova para os ndo selecionados diicantomaticamente dispensado deste

compromisso, caso esses tenham optado em ndo emaparprova. Somente a partir de



2009 todos os alunos ingressantes e concluintesnfaonvocados para participar do

ENADE (INEP, 2009).

O segundo instrumento do ENADE ¢é o questionariamgeessdes dos estudantes
sobre a prova. Este questionario € aplicado jumitaneom a prova, devendo ser
preenchido ao final desta. Trata-se de uma madeiubmeter a prova a critica de quem
participou da aplicacdo da avaliacdo. Esse quéstmfornece informacdes para o INEP e
0 SINAES sobre eventuais ajustes da formatacaoaea gMEC, 2008). No entanto, entre
os estudos cientificos, citados neste trabalh@kzaelos com os dados do ENADE ou do
Sistema de Avaliacdo da Educacdo Basica (SAEB)guaktionario ndo foi levado em

consideracdo nas avaliagcfes propostas.

O terceiro instrumento de avaliacdo do ENADE € estjonario socioecondémico
(MEC, 2008). Este questionario tem por objetivoetar informacdes sobre a vida
econOmica do aluno, ou seja, o perfil do estudaviajando a condicdo financeira dos pais
e do aluno, a quantidade de filhos do estudantbens materiais adquiridos e o grau de
escolaridade dos progenitores. Outras questée<tarafio consideradas, tais como as que
objetivam avaliar o acesso do aluno as tecnologias que propiciam a aprendizagem
dentro e fora da instituicdo de ensino, seu acesequéncia na utilizacdo de material
pedagdgico e de estudo, além do questionamentdayaantencionalidade da escolha do
curso e se o aluno considera possivel o exercimfispional. Diferente da prova do
ENADE, o questionario socioecondmico apresentaagéds quanto ao numero de
guestdes. Avaliando os questionarios de 2004 a 2Q@assivel verificar que, a cada ano,

tem aumentado o nimero de questdes, sendo quieno akaliado apresenta 114 questdes



de multipla escolha. Segundo Burlamaqui (2008)0ntrole de variaveis referentes ao
perfil socioeconémico do estudante pode contrilpaia minimizar os efeitos que essas

variaveis exercem sobre os resultados alcancadadipws concluintes.

O quarto e ultimo instrumento do ENADE € o questiando coordenador do curso
ou da habilitacdo (MEC, 2008). Cabe ressaltar,epse relatorio ndo € disponibilizado nas
bases de dados do INEP, sendo necessério a agéarida 6rgdo controlador do processo
avaliativo para que as equipes que estdo devidanaentrizadas pelo MEC, realizem as

analises dos dados coletados por meio dos insttosidn ENADE.

Um ponto importante neste processo de avaliagdatédb por Limana e Brito
(2006) que discutem sobre os aspectos das medidida® por meio da avaliacdo
dindmica, metodologia proposta pelo SINAES. Seguedses autores, esse processo
envolve questdes da interacdo social do alunoosestd multi-influenciada pelo ambiente.
Esse processo sugere que o aluno sofre mudancasapgias na quantidade de
conhecimento, mas principalmente na articulacatedsshecimento, gerando dominio na
execucdo de tarefas especificas de sua area, gakeediferentes habilidades. Segundo
Vendramini (2005) e Primi (2005) o ENADE busca éwidas de validade em suas
avaliagbes pautadas no modelo de avaliacdo dinamiea em suma, visa analisar as
mudancas dos alunos em virtude da agregacao deaordntos promovidos pelo ensino

superior.

Outro modelo de avaliacdo dindmica é o Exame Natialo Ensino Médio
(ENEM). Esse exame visa avaliar a qualidade donensiedio e o nivel de competéncia

dos alunos referente aos contetdos exigidos nestadie formacao. Por esta caracteristica,



a de avaliar a competéncia dos alunos, além detkva condicdo socioecondmica dos
participantes, Limana e Brito (2006) apontam queN&EM tem sido utilizado em algumas
instituicbes como uma medida para facilitar o isgoede alunos no ensino superior. De
acordo com Primi e cols. (2001) o ENEM esta estaagln, tendo por base, uma matriz de
competéncias e habilidades que norteia todo o gpsocde avaliacdo que, em tese, esta
contemplada no ensino médio. Em funcdo dessa @wstcdb o0 termo competéncia é
entendido na avaliagdo do ENEM como sendo a foon@a inteligéncia esta estruturada
e que as habilidades surgem em decorréncia dasetémegas adquiridas. Assim, formulam
a existéncia da interacdo entre esses dois atsipptas compreendem que da competéncia
emergem as habilidades e que estas, uma vez apabzadas, ampliam e reorganizam as

competéncias.

Assim, a avaliacdo educacional em larga escala,p@nobjetivo acompanhar a
gualidade do ensino nos diferentes niveis de enBai@ tanto, traga metas de avaliacdo em
um nivel mais macro onde estdo situadas as igiési de ensino. Essas avaliagbes
envolvem a estrutura fisica, qualidade do corpedtEcentre outros. No nivel mais micro
encontra-se o aluno. Este por sua vez é submetignaaavaliacdo que busca medir suas
competéncias e habilidades por meio da avaliacatesempenho. Neste sentido, para este
trabalho, faz-se necessario detalhar a dimensautivag que € uma das facetas abrangida

na nova proposta do SINAES para avaliar o ensipersar no Brasil.
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Habilidades cognitivas, aptidao e desempenho acadi&m

Muitos dos estudos de habilidades humanas, confafemelramini (2000, p.17)
“surgiram a partir de consideracdes relativas areat da inteligéncia e a estrutura dessas
habilidades”. O conceito de inteligéncia, segundautora, tem sido muito genérica,
ambiguo e de dificil definicAo. Para um bom dessrhp académico os alunos devem
dominar certas habilidades que quando insuficiergedem impedi-los de pensar
criticamente e impossibilitando-os de construira®gonhecimentos (Pugh e Pawan, 1991;

conforme conforme citado por Vendramini, 2000).

O desempenho académico apresenta ligacdo comaooesfatognitivos. Almeida e
Primi (2004) apontam que a relacdo entre inteligéecaprendizagem assume um papel
muito importante nos estudos da Psicologia voltamsontexto escolar. Devido a esta
ligacdo entre inteligéncia e aprendizagem e taméé&elevancia deste construto ao tema
central do presente trabalho, a seguir sera apgesken concepc¢ao de inteligéncia na otica

da teoria Cattell-Horn-Carroll — CHC (McGrew, 2009)

Conforme destacado por Primi (2003; Lemos, 2006GMuav, 2005) a teoria CHC
originou-se com os trabalhos de McGrew e Flanagari@98. Estes dois ultimos autores
realizaram estudos sobre duas teorias de intelménoe apresentavam estudos
psicomeétricos relevantes, a teoria dos trés estrat@ teoria da inteligéncia fluida e
cristalizada (Gf-Gc). A primeira, a teoria dos te&gratos, foi elaborada por Carroll em

1993 apos estudos com base em mais de 450 arteggastaedigéncia sobre a otica da
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psicometria. A segunda teoria, Gf-Gc (inteligérti&a e cristalizada), foi iniciada com os

estudos de Cattel em 1941 e que posteriormentsnfoosaduzidos por Horn em 1991.

Com base nas semelhancas entre essas duas tea@evivi(2009) formulou,
juntamente com Flanagan em 1998, a unido entrecaigag dos trés estratos e do Gf-Gc, e

propuseram a teoria CHC das Habilidades Cognititasnome da teoria € composto

justamente pelas iniciais dos nomes de CattellnldaCarroll respectivamente.

O modelo CHC consiste numa visdo multidimensiorlabeada a partir da
integracdo das teorias Gf e Gc e de trés estratosfatores organizados em primeira,
segunda e terceira ordem. Esses fatores represantais de generalidade das habilidades.
Nos fatores organizados na primeira ordem encorsearas habilidades especificas e
geralmente associados as tarefas existentes nes tis inteligéncia. Estas capacidades,
gue somam mais de 70, se associam aos dominiagsgiledem, raciocinio, memoria,
percepcdo visual, recepcdo auditiva, producdo déiasd velocidade cognitiva,
conhecimento e rendimento académico (Primi 200&)dss 2006; McGrew, 2005, 2009).
Os fatores de segunda ordem apresentam dez faligaos a areas amplas do
funcionamento cognitivo. O fator de terceira ordelepnominado fator g, representa a
associacao de todas as habilidades dos dois posnestratos. Primi (2003; McGrew,
2009). A Tabela 1 sumariza os Trés estratos e ss@igdo de acordo com o modelo CHC

proposto.



Tabela 1

Descrigéao doslez fatores amplos do modelo CHC e habilidadexi@hadas

continua ......

Estrato Ill Estrato Il

Descrigéo Habilidades Especificas —dfstt

Fator g

Gf - Inteligéncia
Fluida

Operag¢Oes mentais de Relacionamento de idéias (raciocinio geral dedutivo
raciocinio associadas a Rg); indugcdo de conceitos abstratos (raciocinio
capacidade de resolver indutivo - I); compreenséo de implicagfes (racimcin
problemas que independem Piagetiano - RP); extrapolacdo e reorganizacdo de
de conhecimentos informacdes, raciocinio quantitativo (Rq); velodda
previamente adquiridos, de raciocinio (Re).

inclui formagéo de

conceitos.

Gc — Inteligéncia

Capacidade de raciocinio  Desenvolvimento da linguagem (Ld), conhecimento

Cristalizada adquirida por meio do lexical (VI), habilidade auditiva (Ls), informagdo
repertorio de conhecimentosverbal geral (I§), informagdo sobre cultura K
adquiridos em experiéncias habilidade de comunicacdo (Cm), producgdo oral e
de aprendizagem. fluéncia (Op), sensibilidade gramatical (My),
proficiéncia (K) e aptiddo em lingua estrangeira (La).
Gqg - Refere-se ao estoque de  Utilizagdo de informacéo quantitativa e manipulagéo
Conhecimento conhecimentos declarativos de  simbolos numéricos §A Conhecimento
Quantitativo e de procedimentos matematico (Km).

guantitativos.

Grw — Leitura e
Escrita

Conhecimento adquirido a Decodificacao da leitura (Rd), compreenséo darkeitu

partir da compreensdo de (Rc) e linguagem verbal (V), habilidade de cloze

textos e expresséo da (Cz), habilidade de soletracdo (Sg), habilidade de

escrita. escrita (Wa), conhecimento e utilizagdo de idioma
(Ue), velocidade de leitura (Rs), velocidade deitsc
(Ws).

Gsm — Mem6ria
de Curto Prazo

Capacidade associadaa  Memoria de digitos (Ms) e memdéria de trabalho
manutenc¢édo de informagdes (Mw).

na consciéncia por um curto

espaco de tempo e com

poder de recupera-las logo

em seguida.
Gv - Associado aos diferentes  Visualizagdo (Vz), relages espaciais (Sr), veladél
Processamento  aspectos do processamento e flexibilidade de conclusdo (Cf), memoria visual
Visual de imagens (geragéo, (Mv), exploragéo do espaco (Ss), percepg¢éo integrad
transformacgao, de séries (Pi), estimacdo de comprimento da
armazenamento e estimativa (Le), iluséo perceptual (IL), percepcio
recuperagao). alterag6es (Pn)e manipulacdo de imagens (Im).
Ga-— Refere-se a capacidade de Codificacdo fonética (Pc), discriminacdo geral dos
Processamento  gerar, perceber, armazenar, sons da fala (S), resisténcia a distor¢do de elstsmu
Auditivo analisar, manipular e auditivos (Ur), memdria para padrdes sonoros (Um),

transformar sonoridades.  codificacdo temporal (Uk), discriminagdo sonora
(U3), discriminagdo musical e julgamento (Ul, U9);
manutencdo e julgamento de ritmo (U8), escuta e
discurso de fatores liminares (Ua, Ut, Uu), padrbes
absolutos (Up) e localizagdo de sons (Ul),
discriminagdo de frequéncia de som (U5),
discriminagdo de duracgao e intensidade de som (U6).
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Tabela 1
Descri¢do dos dez fatores amplos do modelo CHM@idtedes relacionadas

continuacao.....

Estrato Il Estrato Il Descrigéo Habilidades Especificas —dEstr

Glr — Capacidade associadaa  Memoria associativa (Ma), memoria significativa
Armazenamento e extenséo e fluéncia em que (Mm), recordacéo livre da memoria {M fluéncia
Recuperacao da as informagfes ou conceitosideacional (Fi), fluéncia associativa (Fa), fluénci

Memoria a Longo sao recuperados pela expressiva (Fe), facilidade de nomeacdo (Na),
Prazo memoria de longo prazo por fluéncia verbal (Fw), fluéncia figural (Ff),
associacao. flexibilidade figural (Fx), sensibilidade de resgio

de problemas (Sp), originalidade/criatividade (l€o)

(@) habilidade de aprendizagem (Li).

o) Gs — Velocidade Refere-se a capacidade Rapidez perceptual (P), rapidez de performangg (R
a de Processamento automatica e fluente na habilidade numérica (N), rapidez de raciocinio (Re)
LL resolucdo de tarefas fluéncia na leitura (Rs) e fluéncia na escrita (Ws)

cognitivas, especialmente
quando é necessario 0 uso
da atencdo e da

concentragao.
Gt — Rapidez de Reagdo e tomada de decisaolempo de reacdo (Ri), tempo de escolha e reacao
Decisao rapida em resposta a (Ry), velocidade de processamento semanticg), (R
estimulos mais simples. velocidade mental de comparacgéo;)(RTempo de

inspecdo (It

Nota Tabela extraida e traduzida de McGrew (2009).

De acordo com McGrew (2009) os fatores de segurtkrmoforam ampliados por mais

seis fatores que estao apresentados na Tabela 2.
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Tabela 2

Descrigdo dos seis novos fatores do modelo CHMéithades relacionadas

Estrato Il Estrato Il Descri¢do Habilidades Especificas —distr
Conhecimentos Amplitude, profundidade e Conhecimento de segunda lingua (Ke),
Especificos dominio do conhecimento comunicacdo pelo tato (Kf), habilidade de
(Gkn) adquirido por meio de leitura labial (Lp), conhecimento geogréfico
aprendizagem especializada, ndo (As), Informagdo de ciéncia geral K
estando atrelado a fatores culturaisConhecimento mecanico (Mk), compreensao de
Refert-se ¢ expertice comportamento humano nao verbal).
Velocidade Habilidade de execuc¢éo de Velocidade de movimento ¢R velocidade de
Psicomotora movimentos motores de forma gravacdo (Ws), de articulacdo (Pt), tempo de
(Gps) rapida e fluente sem controle movimento (Mt).
S cognitivo.
o Habilidades Capacidade de realizar movimento$orca estatica @p, coordenacdo de varios
© psicomotoras motores de dedos, maos, pernas, membros (F), destreza (P, firmeza méo e
L (Gp) etc com precisdo, coordenacéo e braco (B), precisdo e controle §f equilibrio
forga. do corpo (R).
Habilidades Habilidades que dependem dos  Memodria olfativa (Om), Sensibilidade Olfativa
Olfativas (Go)  receptores sensoriais do sistema (Os).
olfativo.
Habilidades Habilidades para percepcao e Sensibilidade tatil (Ts).
tateis (Gh) julgamento das sensag¢8es por meio
do tato.
Habilidade Habilidades envolvidas no controle Sensibilidade cinestésica (Ks).
Cinestésica e coordenacdo de movimentos do
(Gk) corpo, face, gestos e posturas.

Nota Tabela traduzida e elaborada com base na leleiMcGrew (2009).

No tocante a capacidade cognitiva, Flanagan, Me@&®©rtiz (2000) defendem a
idéia de que a habilidade de leitura e escrita jGoanconhecimento quantitativo (Gq), a
inteligéncia cristalizada (Gc) e mais quatro hdatlies especificas do Gc (informacgéo
verbal geral - I§, informagcdo sobre a cultura -,,Kinformacdo de ciéncia geral -
desempenho em geografia s)Asdo as habilidades que estdo mais relacionadas ao
desempenho académico. E importante destacar que, flanagan, Ortiz, Alfonso e
Mascolo (2002), a inteligéncia cristalizada cumpne papel primordial no dominio das
habilidades cognitivas e académicas, remetendo@gsos intermediarios de cognicéo e
aprendizagem. Além de envolver a linguagem, elaci@ha também 0s processos mais

envolvidos a aprendizagem, como por exemplo, dlskdade gramatical.
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Devido a relevancia dessas habilidades, segunds eagores, se faz necessario
uma melhor exposi¢do destas, além das caractasigtresentadas na Tabela 1. Na busca
de pesquisas mais atuais sobre as descrices thedsizdades, McGrew (2009) apresenta
a habilidade de leitura e escrita (Grw) como send@ habilidade que diz respeito a
amplitude e a profundidade do conhecimento emréeitieclarativa e nas habilidades de
escrita adquiridas por uma pessoa. Inclui ndo apesahabilidades basicas, como por
exemplo, a leitura de palavras isoladas, como éuoomo inicio da alfabetizagdo, mas
também a habilidade de se ler e compor textos pwigplexos, como uma histéria ou

discurso, por exemplo.

Esta habilidade mais geral apresenta nove habdglagspecificas que serdo
resumidamente apresentadas. A habilidade de desandib (Rd) que expressa a habilidade
de decodificar palavras, seus fonemas e grafen@snpreensédo de leitura (Rc) que visa a
compreensdo e o entendimento do texto durantduadeiOutra habilidade especifica € a
compreensdo de linguagem verbal (V) na lingua matejue pode ser medida pela
extensao do vocabulario adquirido e compreensdeitdaa, ndo implicando na escrita, na
escuta e na compreensdo da informacgéo falada. Aidaale de Cloze (Cz) designa a
capacidade de leitura em um texto com vocabulosnées e o seu correto fornecimento; a
habilidade ortogréfica (Sg) refere-se a identifi@agle palavras escritas com a ortografia
correta ou a promocao de sua correcdao. Tem-se airftgbilidade de escrita (Wa) que
significa a capacidade de transmitir com clareziorinacbes ou idéias por escrito
envolvendo varias sub-habilidades como o conhediméa gramética, o significado das

palavras e a organizacdo de frases e idéias, par@a. O uso do conhecimento em inglés
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(Eu) que expressa o conhecimento mecanico de ,lgiaguacéo, ortografia tanto no
idioma falado quanto no escrito; a velocidade deri (Rs) que se refere a habilidade de
ler em siléncio e compreensivamente e a velocidedgravacdo (Ws) que estabelece a
capacidade de escrever de forma muito rapida @edagrtextos completos (McGrew,

2009).

O conhecimento quantitativo (Gq) circunscreve o heaimento declarativo e
processual quantitativo e numeérico adquirido poaumassoa. Essa aquisicdo ocorre por
meio do concurso de outras habilidades empregadasté o processo de aprendizagem
formal e esta muito voltado aos conhecimentos nitieos e ao raciocinio destes
conceitos. Possui duas habilidades especificas@me conhecimento matematico (Km),
gue designa a extensdo do conhecimento matemd&ica, capacidade de realizacédo

matematica (4), que diz respeito a manipulacdo do conheciment® resolucdo de

operacoes simples e complexas (McGrew, 2009).

E a inteligéncia cristalizada (Gc), que estad erndalvtanto nas habilidades
cognitivas quanto nas académicas, apresenta 1lidades especificas, conforme a Tabela
1, entre as quais 2 estdo diretamente envolvidadesempenho académico. Essas duas
habilidades sao: a informacao gera)(fue esté relacionada ao montante de conhecimento
geral, principalmente a verbal; e, a informacaaea@bcultura (K) que esta associada ao

montante de conhecimento cultural, artistico, nalgditerario (McGrew, 2009).

Munhoz (2004) relata em sua pesquisa que de acmnthoCattell-Horn-Carroll, a
inteligéncia cristalizada diz respeito a profundelee abrangéncia de conhecimentos e

experiéncias adquiridas e vividas por uma pesspgeesse ganho intelectual o auxilia no
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enfrentamento e na resolugcédo de diferentes prokleA@escenta ainda que os testes de
conhecimentos gerais podem ser vistos como medelageligéncia cristalizada, uma vez

gue avalia o conhecimento declarativo do estudaateua habilidade em respondé-las.

Outras duas habilidades especificas também rektdsnao desempenho escolar
estdo associadas aos conhecimentos em informacéiérdga geral (K que diz respeito
ao montante de conhecimento cientifico em biolofigica, quimica ja aprendida pelo
aluno e a informacdo em geografias(Aque qualifica 0 montante do conhecimento
geogréfico. Ambas as habilidades estdo contemplaal@&onhecimento Especifico (Gkn)
gue diz respeito ao montante de conhecimento edpecio geral e universal que uma

pessoa apresenta dominio.

Para Anastasi e Urbina (2000), as habilidades isrbaem grau menor, as
habilidades para lidar com simbolos numéricos ebémm abstratos, sdo as habilidades
predominantes no processo de aprendizagem eseotaraticas. Afirmam que os testes de
inteligéncia, medindo essas habilidades, podemcsesiderados como uma medida da
aptiddoescolar. Outro dado importante citado pelas autmraata que o Quociente de
Inteligéncia (QI) é um reflexo da realizacdo edigrzal anterior e um preditor do
desempenho educacional subseqiiente em virtuderéi@rcda aprendizagem. Constituida
desta forma, a inteligéncia cristalizada nao é dixautavel, estando sujeita a modificacbes

por meio de intervengbes ambientais.

As autoras Anastasi e Urbina (2000) inserem em cuesideracdes o termo aptidao

escolar. Na busca de uma defini¢do, Flanagan,,@ifanso e Mascolo (2002) introduzem
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um conceito de aptiddo definindo-o como sendo doserfatores especificos voltados na
previsdo de um determinado critério como, por exema leitura, o desempenho em
matematica entre outros. Snow (1992) define aptabioo algo inato ao individuo que o

permite emitir respostas diferenciadas em situagidtisitas.

Carrol (1993) diferencia habilidades cognitivas algtiddo, definindo que as
habilidades ndo sdo estaveis e podem ser modifigaelas experiéncias educacionais, ao
passo que a aptiddo apresenta uma influéncia genéresentando certa estabilidade e
sdo preditoras de desempenhos futuros. Outrosesutoomo Mayer e Salovey (1998)
conceituam habilidades como sindnimo de aptidaaesastas representam o desempenho
ou realizacdo, relacionados na resolucdo de praslesom o emprego de conhecimento

especifico.

Entre as definicbes de habilidades apresentadisirabalho utilizard a definicdo
criada por Lord e Novick no final da década des60¢ que a habilidade é um traco latente,
uma variavel ndo observavel diretamente. Para I@tegne Grigorenko (2003) as
habilidades (aptiddes) séo experiéncias em desamasito definida como “um processo
continuo de aquisicédo e consolidacdo de um conjdatbabilidades necessarias para um
nivel elevado de experiéncia ou dominio em um ois @rabitos de atuacao na vida” (p.1).
Esse desenvolvimento dependerd da capacidadeelaedo tipo de instrucdo a qual o
estudante for submetido. Assim, para esses autaseprovas de desempenho também
medem a capacidade latente. O que ndo se sabei@nto gla pontuacdo obtida em uma

prova esta medindo a capacidade latente e o quefiéte as aptiddes desenvolvidas.
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Outro conceito importante aplicado nas avaliactgsca&cionais diz respeito a
competéncia. Para Primi e cols. (2001), o que $@adeomo habilidade ndo se traduz
automaticamente em competéncia, pois as habilidegtEsssitam alcancar um determinado
nivel de realizac&o, obtidos por meio da aprenéizagara que essa possa ser considerada

competéncia.

A discussao sobre os conceitos de competéncididaala e aptiddo, discutidos por
Primi e cols (2001) revelam que n&o existe um aws@as definicdes, e que a diferenca
essencial nessas elaboracdes, variam de acordoacoationalidade dos autores que
discutem tais conceitos. Salienta que a denominagiaompeténcia assumida pelos
autores europeus equivale ao conceito de habikdedgnitivas empregadas pelos autores
americanos. Contudo, & possivel perceber nos itosmcapresentados a idéia de
inteligéncia fluida e cristalizada, compreendendo ipteligéncia fluida o raciocinio e por

inteligéncia cristalizada o conhecimento adquipeéta aprendizagem.

Para Limana e Brito (2006) as competéncias sasigdes construidas por meio da
aprendizagene a existéncia ou surgimento de uma competéncia depde trés fatores
relacionados ao aluno que compreendem: possualakdades para o desenvolvimento de
uma atividade; ser submetido a experiéncias dendeagem de forma adequada; e,
empreender esforcos necessarios para o desenvoteindas competéncias. Ainda, os
mesmos autores baseando-se em Krutetskii conceitudrabilidade como sendo uma
caracteristica psicolégica individual de ordem ragrque esta envolvida e requerida na
execucdo de uma determinada tarefa que envolvévictéale, dominio, conhecimento e

destrezas.
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Primi, Vendramini, Santos e Figueiredo Filho (1988)escenta a este conceito que
o individuo com habilidade apresenta facilidadeexecucéo de tarefas especificas. Essas
habilidades, segundo Limana e Brito (2006) sdordesdeidas durante todo o curso de vida
do individuo, sendo que no periodo da graduacaufase€ se da no desenvolvimento de
habilidades inerentes a profisséo escolhida pelmoalCom o exposto € possivel articular a
idéia de que a aprendizagem flexibiliza as potéideides do sujeito. Por sua vez, essas
potencialidades, podem direcionar o curso da aprageim, ou seja, as escolhas que cada

um fara sobre seu futuro, inclusive em termos anais.

Até o momento, além da apresentacdo da teoria @Hf@ enteligéncia (Almeida e
Primi, 2004; Primi, 2003; McGrew, 2005, 2009; Flgaa, McGrew e Ortiz, 2000;
Flanagan, Ortiz, Alfonso e McGrew, 2002) e as abersicOes sobre as diferentes
conceituacOes apresentadas aos termos aptidadidaadie competéncia (Primi e cols.,
2001) surge a necessidade de alguns questionamgu&ogo a aplicabilidade destas
conceituacdes teodricas especificamente no contExensino superior e conseqientemente
aos fatores que contribuem para o bom desempenhdémico dos estudantes

universitarios.

No tocante as avaliagdes cognitivas realizadas ocommprego dos testes de
inteligéncia cristalizada, citado na pesquisa denivdz (2004), Sternberg e Grigorenko
(2003) acrescentam que tais testes ndo medem tedg@axidade do individuo, assim,
suscitam a idéia de substitui-las pelas provasddimento académico, uma vez que se
consideram as provas de vocabulario, compreensadeituna, analogia verbal, entre

outras, como sendo provas de rendimento. Outraoptaple substituicdo diz respeito a
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utilizacdo das provas de rendimento académico padizer o desempenho nas provas de
aptiddo. Cabe lembrar que os referidos autoreserafse as provas de desempenho
académico empregadas nos Estados Unidos. Taisspoowvao 0 Scholastic Aptitud Test

(SAT) sao avaliagbes padronizadas e apresentagadalipsicométrica, por isso, suscitam

tal substituicéo.

Pesquisas empiricas sobre inteligéncia e desemperduadémico

Para Cronbach (1996) um teste de desempenho, coeachs\ér D, muitas vezes
pode predizer melhor o desempenho de um individuwiaga pratica ou profissional, do
gue um teste verbal de inteligéncia. Ele sustesta efirmacdo apontando que foi
observado uma correlacdo de quase 0,80 entre teniriéantil de labirinto e um indice de

ajustamento a comunidade de um individuo na vid#tad

Com o objetivo de analisar a relacéao entre a géatiia e 0 desempenho académico
de universitarios ingressantes, partindo do desehgpdos alunos no processo vestibular,
Munhoz (2004) realizou um estudo com 960 estudadeesambos 0s sexos, de uma
universidade particular do interior de S&do Paule carsos de Administracdo, Engenharia
Civil, Letras, Matematica, Medicina, Odontologiagddgogia e Psicologia. Foram
considerados para a analise de dados as provaacideinio indutivo, logico-dedutivo,
compreensdo de leitura e conhecimentos geraisgesedtados do vestibular e as médias
académicas obtidas nas disciplinas do primeiro dma@ada curso. Os resultados foram
obtidos por meio de matriz de correlacdo e andisétidimensional e, apontam que as

habilidades variam entre os cursos avaliados.
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Para o curso de Matematica, Munhoz (2004) encaeisaltados que apontam
como relevantes as habilidades de conhecimentotitpievo (Gq) e de processamento
visual (Gv). Para o curso de Medicina, a autordagasa habilidade voltada a linguagem e
ao raciocinio indutivo. O curso de Pedagogia destaa habilidade referente a
conhecimentos logico-verbal e sociogeografico dstibelar. A analise dos alunos de
Psicologia aponta para as habilidades de raciodimiotivo e l6gico-dedutivo além do
conhecimento académico (Gkn). E o curso de Engenkavil destacou a habilidade de
raciocinio indutivo. Assim, essas habilidades j&embadas em alunos ingressantes

constituem as competéncias exigidas em cada uroudess avaliados.

Munhoz (2004) compara os resultados de sua pesquisaos de Pascarella e
Terenzini (1991) que realizaram estudos concluimpee as habilidades cognitivas
referentes ao raciocinio l6gico e pensamento orisicfrem interferéncias positivas no
ensino superior. Apontam também para uma ampliad@® habilidades verbais e
guantitativas. Munhoz destaca ainda, em sua pesgaisrelacdo entre medidas de
conhecimentos gerais dos alunos e de conhecimaptesentados por estes no processo
vestibular. Neste sentido, a autora conclui quaedidas levantadas provém de um mesmo
conteudo, porém com o emprego de habilidades dieseumas mais académicas e outras
mais cognitivas. Em suma, Munhoz constata que tibwésr pode ser visto como um

preditor de um bom desempenho académico.

Souza (2006) analisou a relacéo entre o contelslprd@as do vestibular de 2003,
as notas do ENEM e o conteudo das disciplinas dasspelos alunos na graduagédo do

curso de Psicologia com o objetivo de verificanggocesso vestibular € um bom preditor
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do desempenho académico. Identificou existir relagéire a habilidade de leitura e escrita
com o desempenho nas disciplinas de Redacg&do eatuitar Brasileira; a inteligéncia
cristalizada relacionou-se com o desempenho enuhbifprtuguesa, Literatura, Biologia,
Fisica, Lingua Estrangeira, Conhecimentos Geraistes e 0 conhecimento quantitativo
relacionou-se com o desempenho em Fisica, Mateanati@aciocinio l0gico, Quimica e

Conhecimentos Gerais.

Os resultados obtidos por Souza (2006) apontam para correlagdo mais
significativa entre as notas do vestibular e do ENé&m o desempenho dos alunos no
primeiro ano do curso superior. Essa constatag@mnslo o autor, vem de encontro com
outras pesquisas realizadas em diferentes confextss que em suma apontam para uma
limitacdo na capacidade de predicdo do desemperdd€mico por intermédio das notas
obtidas no processo vestibular ou outras avaliagdesantecedem o ingresso no ensino
superior, como no caso do ENEM. Isso deve ocommes wez que no ensino superior é
exigido certo desenvolvimento das habilidades avams, enquanto que até o ensino

médio a exigéncia recai sobre o desenvolvimentwatididades cognitivas (Souza, 2006).

Em um estudo realizado por Lemos, Almeida, GuisanBemi (2008) em Portugal
tiveram como objetivo analisar a relacdo da inéelga com o rendimento escolar ao longo
das séries. Foram avaliadas 4.899 criangas do 52%ano de escolaridade as quais foram
submetidas a Bateria de Provas de Raciocinio, ¥8B& 5/6, versdo BPR 7/9 e a verséo
BPR 10/12. Essas baterias compreendem provas ideirég abstrato que trabalham com
analogias, a prova de raciocinio numérico comppstaseqiéncias numericas, a prova de

raciocinio verbal formada por analogias de palavaaprova de raciocinio pratico que
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apresenta problemas logicos, a prova de raciogieicanico que compreende experiéncias
do cotidiano somadas ao conhecimento de fisica édmea e a prova de raciocinio

espacial composta por séries de cubos em movimEsgas provas avaliam a capacidade
de realizacdo cognitiva e a habilidade em se dstadverelacdes pautadas no raciocinio

indutivo e dedutivo.

Os resultados da pesquisa de Lemos e cols. (200@aram que as pontuacdes nas
provas da BPR estavam correlacionadas com as detdlisciplinas escolares, e foi
possivel verificar uma maior associacdo entre asiglinas escolares e as provas de
raciocinio que apresentam conteudos semelhantese B8 resultados obtidos nesta
pesquisa destaca-se o fato de que os coeficieatesrtelacdo aumentam quando se toma
uma medida global do desempenho académico em detomdas comparacbes por
disciplina. Esse fato se observa em todas as s#ramdas. Entre as cinco provas, a de
raciocinio abstrato e a de raciocinio espacial sgmtaram correlacdes baixas com as
disciplinas e a prova de raciocinio mecanico neoreidas vezes apresentou indices nédo
significativos. Mas, a constatacdo mais importantgue ao longo das séries existe um
decréscimo significativo das correlacfes entre sea@enho escolar e as provas da BPR
com diminuicdo gradativa da variancia total do merhto escolar explicado pela
inteligéncia. As correlagdes apontam para uma weiadexplicada que varia de 43% para

alunos do 52 ano a 9% para os do 11° ano.

Lemos e cols. (2008) evidenciaram que as corretaggi@re as habilidades
cognitivas e o desempenho escolar sdo altas noseipps anos de escolaridade e

apresentam uma sensivel diminuicdo ao longo daupEr@scolar. Esse fato corrobora com
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outras pesquisas, como por exemplo, as de Almé&RBb( 1996) que apontam correlacdes
moderadas entre a inteligéncia e o rendimento auadé Provavelmente, segundo 0s
autores, além das variaveis cognitivas, outraximladas ao aluno, ao professor e ao
processo de ensino e aprendizagem devem ser cauide Outro aspecto importante
destacado pelos autores reside no fato de que olaseéincia os alunos comecam a
apresentar diferenciacédo nas disciplinas escolpresavelmente em virtude das provaveis

tendéncias vocacionais.

Em outra pesquisa, que utilizou a mesma base desdszl 4.899 alunos de 5° ao
12°, os resultados das provas da BPR e as notatisdgdinas, publicado por Almeida e
cols. (2008) buscou explorar, por meio de equaesesiturais, o impacto da inteligéncia
fluida-indutiva associada as provas da BPR e spactdade de predicdo do rendimento
escolar. Um dos pontos articulados pelos autoresiste na possivel interacdo entre
inteligéncia fluida e a aprendizagem, tomando eslsgdo como base para a explicacdo da
diminuicdo do rendimento académico nos testes wdigancia desses autores. Postulam
gue a inteligéncia fluida facilita a compreensaoyganizacéo, e a formacao de conceitos
elaborados a partir de conhecimentos novos e tamlexilita a aquisicdo de
conhecimentos futuros. E esses conhecimentos v@baaoho as habilidades dos alunos,
gue por sua vez se mostra muito além do que asstdst inteligéncia medem. Assim, 0s
testes perdem progressivamente a capacidade deaunagis do desempenho devido a
especializacdo do avaliado. Outro ponto importénéeconsideracao trazida pelos autores
de que uma capacidade fluida maior acelera a apegein e faz com que as diferencas

individuais dos alunos diminuam ao longo da vidaoks. Isso vem comprovar a
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importancia das provas de rendimento académicofoooe propSem Stenberg e

Gregorenko em sua publicacéo de 2003.

Em estudo realizado com estudantes de diversosscdrs ensino superior, Primi,
Santos e Vendramini (2002) analisaram a relacadoe edesempenho académico e
habilidades cognitivas em alunos universitariogafoavaliados 960 alunos de 8 cursos
com faixa etaria de 17 a 50 anos, por meio de urmaapde conhecimento em dez
disciplinas e trés provas relacionadas a capacidd€e raciocinio indutivo (RI)
compreendendo: a habilidade em analisar elemenéosurd dado problema e sua
regularidade com inferéncia a regras gerais; oocé&uo logico dedutivo (RLD), que
compreende a capacidade de operacionalizacdo cgnasyecombinando-as para a
concluséo de um dado problema légico e uma proveod®reensdo em leitura (CL) que

avalia a habilidade de leitura e sua compreensao.

Desta forma, Primi e cols., (2002) objetivaram medi habilidades pautadas nos
construtos das inteligéncias fluida e cristalizadguais estariam mais correlacionadas ao
desempenho académico em diferentes cursos. Assippgsivel verificar que os cursos de
Matemaética, Medicina e Engenharia Civil estdo pados pela inteligéncia fluida, ou seja,
necessitam mais da capacidade de raciocinio, palmsente pelo raciocinio indutivo. J& os
cursos de Administracdo e Psicologia sao nortetatus pela inteligéncia fluida quanto
pela cristalizada, mostrando que para um bom dem@mopdos alunos € necessario 0
dominio tanto das habilidades verbais quanto ddsaimios I6gico dedutivo e indutivo. O
gue se observou nos cursos de Letras e Pedagadierte relacdo do desempenho com a

inteligéncia cristalizada.
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Um fato importante nos resultados da pesquisa dui ler cols. (2002), e que
parecem confirmadas na pesquisa de Lemos e c@B88)2diz respeito ao declinio da
correlagéo entre inteligéncia e desempenho esaolézngo das séries. Uma das hipoteses
elaboradas para explicar esse fato é o surgimeatdewidéncias vocacionais que vao
aparecendo ao longo do crescimento e amadurecimdaf alunos. A possivel
diferenciacdo vocacional ndo € objeto de invesligaga presente pesquisa. O que se

pretende é investigar a relacdo entre o desempanadémico e do ENADE, sendo

possivel concluir que uma parcela do resultadoietgemediado pela inteligéncia.

A partir dessa idéia, a de que o individuo adqaineplia e altera sua capacidade ao
longo do seu crescimento, Ackerman (2000) discuteedigéncia ao longo das idades na
fase adulta. Os resultados de diversos estudosveesais realizados na déecada de 70 e 80
apontam que os adultos jovens sdo mais inteligeniesos adultos de meia idade. No
entanto, em estudos longitudinais o que se obsérgae a inteligéncia € mais bem
preservada nos adultos de meia idade, ou pelo n&epossivel afirmar que a inteligéncia,

em pessoas mais velhas, € qualitativamente difesentomparada a de jovens adultos.

Com a finalidade de verificar cientificamente espsestdo, Ackerman (2000)
conduziu um estudo com 228 adultos escolarizadwslos78 homens e 150 mulheres na
faixa etaria entre 21 e 62 anos, com média ded@%)8 e desvio padrdo de 10,6 anos e com
escolaridade minima equivalente ao ensino supdfamam aplicados diversos testes que
compreendiam a avaliacdo da inteligéncia cristdéizéGc) e da inteligéncia fluida (Gf),
além de testes de personalidade e de interesdessjommais. Os resultados indicaram que

0s adultos de meia idade apresentam mais conhdoinen diversos dominios se
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comparados com o0s adultos jovens da amostra. @ aptmta ainda, que os resultados
apresentam uma relacdo consistente entre os dosstravaliados, inteligéncia,
personalidade e interesses, além de evidenciar wowsistente perspectiva do

desenvolvimento da inteligéncia.

Outro ponto destacado por Ackerman (2000) é o datajue as capacidades de
conhecimentos gerais e especificos de um adultons@o mais amplas do que os testes
tradicionais de inteligéncia podem medir. Por idsag a idéia da “matéria escura” como
fator de inteligéncia. Essa idéia em suma aponta umaior importancia para o
conhecimento como indicador da inteligéncia detadw# concentra as avaliagbes no fator
g da inteligéncia, na inteligéncia fluida (Gf) oa raciocinio abstrato, conforme postulado
por Spearman, como sendo a educéo de relacbesardiatos, conforme explicitado nos

paragrafos a seguir.

Quanto a formulacao do fator g, segundo Primi (2P@8. 70) esta conceituacao foi
a primeira formulacao tedrica sobre inteligéncize @m suma, trata que “toda a atividade
mental é fundamentalmente uma expressao de umdatal comum as diversas tarefas
cognitivas”. Esta capacidade geral envolve trés pmorantes basicos. O primeiro diz
respeito a apreensdo da experiéncia, que se efema maior ou menor capacidade dos
sujeitos em apreender ou codificar a informacaaepa, os fundamentos que |he chega aos
sentidos. O segundo é a educao de relactes, qigmalescapacidade de inferir relacdes
entre os elementos individuais da informacdo apteda; e, por ultimo, a educdo de
correlatos que se refere a capacidade de aplicatages inferidas de uma situacéo para a

resolucéo de problemas em uma situagao nova.
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Outro aspecto envolvendo o fator g diz respeitaua imteracdo com substrato
neurologico. De acordo com diversos estudos adaésaColom e Mendoza (2006)
apontam evidéncias empiricas sobre as correlagiies memoria de trabalho (MT) e o
fator g da inteligéncia, explicados por meio daowrlade de processamento e da
capacidade da memoria de curto prazo (MCP). Emosasstudos realizados em
universitarios foram encontradas correlagbes maigree 0,80 entre MCP e MT e que
diferencas no componente especifico de MT n&oioglado ao armazenamento transitorio,
poderia predizer as diferencas individuais no fggjorEm suma, 0s componentes de
armazenamento de curto prazo e a velocidade degzamento explicam a relacdo entre
MT e fator g. Para Kyllonen e Christal (1990, confe citados por Colom & Mendoza,
2006) a memodria de trabalho € o proprio fator gtylado por Spearman. Os trés
componentes basicos do fator g, apreensdo de émpieri educéo de relacdes e educao de
correlatos, estariam presentes na MT e na MCPditegenciacdo de cada uma delas, em

cada individuo, resultaria, em parte, nas diferemngdividuais encontradas no fator g.

Retomando a pesquisa sobre inteligéncia com ad#ld®rman (2000) acrescenta
a importancia de se levar em conta as estruturasrdeecimento desenvolvidas pelo adulto
como forma de determinacdo de sucesso ou frad@ss@sso, esse autor afirma que avaliar
apenas a inteligéncia fluida (Gf) em adultos semarlem conta a inteligéncia cristalizada
pode significar perdas na qualidade e nos resudtddavaliacdo. Na teoria de inteligéncia
denominada de PPIK que avalia o processo cognigivoersonalidade, os interesses e a
inteligéncia como conhecimento, tem apontado q&fa apresenta maior reducdao no

desempenho em adultos, enquanto a Gc é mais besernmda apresentando ganhos
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mesmo em idades avancadas. Mesmo com esse ganBc ameducdo em Gf é maior, o
gue pode ser constatado nas avaliagbes de adcitoa de 40 anos, onde foi possivel
observar pontua¢gdes mais baixas em avaliacfes deg36fdo que em adultos em torno dos

20 anos de idade.

No tocante ao desempenho Ackerman (2000) const&tosua pesquisa que 0S
adultos diferem de forma significa no contexto &caido e profissional e que em virtude
disso é importante levar em consideracdo o prgmitoCattell em 1971 e 1987 sobre a
hipétese de investimento. Essa hipotese trata dessiglade de avaliacdes mais amplas,
gue além de avaliar um anico dominio especificantieligéncia, seja incluido também a
personalidade e os interesses. Além da capacidadmvestimento cognitivo, outras
guestbes importantes como o investimento afetiadiao por meio da personalidade, os
aspectos motivacionais medidos pela investigac&oimteresses constituem 0s recursos

gue impulsionam a aquisi¢do e manutencao de canbatos e dominios especificos.

Neste sentido, Anastasi e Urbina (2000) apontam guaéesempenho de um
individuo tanto na escola, quanto no trabalho,awjaalquer outro contexto inclusive nas
avaliacbes psicoldgicas, ndo sdo resultantes ueit@mda inteligéncia humana, mas
também sofrem influéncias por seu impulso de ragdia, persisténcia, sistema de valores e
a inexisténcia de problemas emocionais limitadofesim, é possivel observar que as
autoras corroboram com os apontamentos de Ackel(2@00) no tocante a necessidade de
uma avaliacdo mais ampla do individuo para umaiap&d mais completa das suas

capacidades e projecdo de uma perspectiva em telertssempenho.
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E por dltimo, fundamentando o postulado por AnastasUrbina (2000) e
Ackermam (2000), realmente faz sentido uma avaliagais ampla para se obter uma
melhor compreensdo sobre o desempenho académicdel®yéncia ndo é o Unico fator
gue contribui para o éxito ou o fracasso. Comoestim Almeida e Primi (2004) a
inteligéncia explica apenas de 30% a 40% da véidade em torno do desempenho, de
acordo com pesquisas realizadas com as bateri&#l8G-R e outros instrumentos. Nas
analises que foram levadas em consideracdo asna¢des de dispersédo e forma, apenas

esta Ultima predizia em até 11% a mais a variaukddo desempenho.

Ackerman (2000) aponta a necessidade de uma &@lim@is abrangente, mas
ainda circunscrita ao individuo. Porém, autores covilana (2003) e Soares (2004)
apontam para diversos fatores externos ao individase que exercem influéncia sobre

estes no tocante ao desempenho.

Pesquisas empiricas sobre fatores associados aocemagenho académico

Para Vianna (2003) séo trés as categorias queemdlam o desempenho
académico. O primeiro refere-se aos fatores ashugia estrutura escolar, o segundo diz
respeito aqueles associados a familia e o teraesagelacionados ao proprio aluno. Aponta
também para diversas pesquisas empiricas realiradadécadas de 50 e 60 nos Estados
Unidos, Inglaterra e Franca que mostraram quetosefaextra-escolares explicam mais as
desigualdades observadas no desempenho dos alangsedos fatores intra-escolares.
Outra questéo esta relacionada ao nivel socioedoadn aluno e o quanto este influencia

Nno acesso, permanéncia e nos resultados escolares.
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Outro autor corrobora com as idéias de Viannaatsatde Soares (2004) que alega
gue o desempenho cognitivo é determinado por disefatores organizados em trés
categorias que compreendem a estrutura da esdalajlea e o aluno. Observa-se que este
autor utiliza o termo desempenho cognitivo para ue ¢ianna (2003) designa de
desempenho académico. Com base na idéia de divaeusoes como Coleman (1966),
Scheerens (1997), Bryk (1988), Lee, Smith (2008ndensbush e Ba(R002); Soares
(2004) formula um modelo conceitual que pretendeesciar os diversos fatores

associados ao desempenho cognitivo dos alunos.

De acordo com Soares (2004), sdo tantos os fawsesglares envolvidos no
desempenho do aluno que seria muito dificil atrilaualgum deles especificamente uma
influéncia determinante sobre os resultados ohtiHos seu texto, o autor destaca apenas
os fatores relacionados a escola, entre eles bdoda se encontra a unidade de ensino, o
seu tamanho, a legislagdo e os regulamentos qoe teem cumprir, a relacdo entre os
alunos e os professores. Além dessas, 0 autcaitaracteristicas estruturais da escola que
compreendem o0s recursos fisicos disponiveis, aafatengestdo administrativa, o corpo
discente e o docente, o projeto pedagdgico, oatllorempregado e a forma de avaliacao

final.

Entre os fatores mencionados, o local, o tamanhesdala, a legislacéo e a relacéo
aluno e professor, exercem influéncia externa,&a, $80 aqueles fatores que nao estéao
sob o controle da escola, mas que influenciamatirehte nas relacdes estabelecidas e no
processo de ensino e aprendizado (Soares, 200dpdftante considerar que na pesquisa

de Soares o contexto educacional refere-se aocefisidamental e médio, no entanto, se
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justifica o detalhamento de alguns destes fatqreis, esses influenciam na formacéo do
aluno do ensino meédio e pode auxiliar no entendinele diferencas de competéncias

académicas de estudantes ao ingressar no ensEosLp

Um dado importante que aponta para essa diferencardpeténcias no ingresso do
ensino superior reside no fato de que alunos Iadsiselecionados pelo Programa
Universidade para Todos (PROUNI) tem apresentadasnmaiores no ENADE (INEP,
2009). O PROUNI é um programa criado em 2004 pelan®.11.096/2005 pelo Ministério
da Educacéo que visa a concessao de bolsas desptdiais e integrais para alunos da
rede publica de ensino ou de instituicdes partieslalesde que bolsistas integrais, com
renda familiar maxima de 3 salarios minimos. Ag@bee feita por meio das notas do aluno
obtidas no ENEM, o que, portanto, leva em cons@@raas competéncias adquiridas
durante a formagao no ensino fundamental e médjagdoram observadas no exame que

aferiu o desempenho académico (MEC, 2009).

Em uma pesquisa com 23.613 estudantes do curssici@dgia que participaram
do ENADE de 2006, Lopes, Vendramini e Mata (20083ligaram o desempenho dos
estudantes que usufruiam de algum tipo de bolseoemparacdo com alunos nao bolsistas.
Foi possivel constatar que os maiores desempenpha® fobtidos por alunos bolsistas do
programa PROUNI, com média no desempenho de £K2=(14,3), contra a média de

45,0 OP = 18,2) dos alunos nao bolsistas.

Essas autoras corroboram com a idéia de Soared)(806 destaca a existéncia de

diferencas nos desempenhos dos alunos de divessata® publicas com as mesmas
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condicdes. Alunos provindos da rede publica denensicom nivel socioeconémico baixo
apresentam uma variacao significativa do desempemntt@nciado por um desvio padrao
elevado. Soares (2004) aponta que essa disparigatle os resultados evidencia a
existéncia de fatores internos, e que, portantdpesob o controle da escola podendo estar

influenciando os melhores desempenhos obtidos.

Neste sentido, cabe mencionar quais seriam essgesfalenominados de internos
ou intra-escolares. Soares (2004) denomina porctegifsticas estruturais tudo o que se
pode mudar em virtude de acdo interna. Desta forassifica em trés grupos
denominados de recursos, gestédo e relacdo comunmade. O primeiro item contempla
desde o prédio, que constitui seu principal recuis@o, sua condicdo de uso e
manutencdo, além dos equipamentos disponiveis. Ofdripr manutencdo dos recursos
fisicos ja traz indicadores da qualidade admirtisaa Além dos recursos fisicos
mencionados, outros elementos sdo computadositeratelrata-se dos recursos didaticos
utilizados como suporte as diversas disciplinaseBgm também traz informagdes quanto
a qualidade do corpo docente, uma vez que sdo gstessolicitam e utilizam esses

materiais, procurando ou ndo a melhoria na quadidiad aulas.

O segundo fator mencionado por Soares (2004), eipeito a capacidade de
identificar os processos internos, sendo o prihagoma uma escola o ensino. Assim, a
gestdo sO pode ser aferida por meio da aprendizdgemlunos, embora o resultado nédo
dependa apenas da escola, mas também da interat&o peofessores e alunos. A

competéncia se da tanto no ambito administratiantpuno pedagdgico.
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Na reviséo bibliogréfica realizada por Reynoldseddlie (2008) foram encontradas
sete variaveis relacionadas a interagdo professtur® que estariam influenciando nos
resultados de alunos de escolas de ensino fundaintenMichigan. Essas variaveis sao:
tempo, que diz respeito & quantidade de horas gagas ao processo de ensino; casos
perdidos, que designa o percentual de estudaneesgjprofessores julgam ndo possuirem
condi¢cOes de aprovacédo; expectativa do professerirgta do quanto o docente espera de
retorno positivo em nimero de aprovacoes, do tadstudantes; as praticas de incentivo,
gue se referem ao incentivo verbal que os professadotam e como o fazem; os
procedimentos de enturmacdo, que se refere a eposkuir formas de avaliar para
distribuir os alunos nas turmas em funcdo de spacidade cognitiva; os jogos didaticos,

gue sao ferramentas de aprendizado utilizados epogrde alunos; e, o0 comprometimento

dos professores, que se refere a sua dedicacdo@spo educacional.

A relagcdo com a comunidade se evidencia por meipadicipacdo dos pais na
escola (Soares, 2004). Esta € uma condicdo tipasa ebcolas de ensino infantil,
fundamental e médio, porém, ndo parece trazer mesluontribuicdo ao ensino superior,
uma vez que neste ambito de estudo ndo é comurnstérexa de reunides de docentes e

familiares de alunos.

Todas as questdes apontadas por Soares (2004haVi2003), Reynolds e Teddlie
(2008) dizem respeito aos diversos fatores querpddenecer diversas variaveis, que em
algum grau, podem influenciar no desempenho acadgé@uando se fala em desempenho,
uma das questdes suscitadas recai sobre a quatidaesino oferecido pela instituicdo e o

guanto esta, por sua vez, contribui para ampliagusicdo do conhecimento, além das
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capacidades individuais de cada aluno. Em um semtidis amplo, o da aquisicdo de
conhecimento, fala-se entdo do conceito de eficéds@lar. Para Murilo (2001, 2002,

conforme citado por Ferrdo, 2003) a eficacia escptale ser definida como sendo o
desenvolvimento integral de todos os alunos, prataopela instituicdo de ensino, além do
gue seria esperado, considerando seu rendimergocantd seu nivel social, 0 econdémico,

o cultural e o familiar. Sammons (2008) acresceptaem, que dependendo dos fatores
relacionados a pesquisa € possivel chegar a coesluiferentes sobre eficacia. E sobre

esse termo esta atrelado o conceito de valor agpega

Na busca de autores que tenham formulado uma toac&o para valor agregado
foi encontrado Limana e Brito (2006) que relatane gste termo foi compilado da
Economia e organizado para a area da educacamaedaya contribuicdo da escola ao
aluno. Para Pickering e Bowers (1990, conformedogapor Limana & Brito, 2006) o
termo valor agregado pode ser definido como sendifeeenca entre os conhecimentos e
as competéncias do aluno medidas no inicio e abdmcurso superior. Para Ferrdo (2003)
o valor agregado é utilizado como uma medida deaef escolar, sem a intencdo de

promover o ranqueamento entre as instituicoes sim@nAssim, o valor agregado poderia

ser usado como um indicador de eficacia escolar.

Para Goldstein e Thomas, (1996, conforme citadosSpares, Ribeiro & Castro,
2001), o valor agregado refere-se ao quantitate@oacréscimo que cada instituicdo de
ensino contribui, por meio de suas praticas edanas, politicas e processos internos ao

desempenho académico. Oferece uma medida ou ueeidéi acréscimo referente aos
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esforcos da instituicAo de ensino na formacdo, maliacdo de conhecimento e na

formacéo de competéncia de seus alunos.

Soares, Ribeiro e Castro (2001) realizaram umaumsgom o objetivo de calcular
o valor agregado que trés faculdades de Minas &esa@riam proporcionando ao final da
graduacgao de trés cursos. Foram sujeitos 6.142sllws cursos de Direito, Administracao
e Engenharia Civil. Utilizaram como base os reslobado processo seletivo vestibular dos
anos de 1992 a 1996 da Universidade Federal desMBeaais — UFMG para os alunos que
ingressaram nao apenas nesta faculdade, mas eas duks e que o cruzamento dessas

informacdes tenha sido possivel.

Esses dados formam a medida de entrada e postenit@@s notas obtidas no ENC,
antigo Provao, dos anos de 1996 a 1999, que agnstit a nota de saida. Cabe ressaltar
gue Soares, Ribeiro e Castro (2001) utilizaram t@& nle saida, Provdo, como variavel
dependente e para as variaveis explicativas o ges#m prévio representado pelas notas
do vestibular, o género, o indice socioeconémiooceéeito dos pares, ou seja, o efeito que
o conhecimento prévio de cada aluno acrescentagm.gDesta forma, ndo é apenas a

gualidade da instituicdo que conta, mas tambénpd@®iros com quem se estuda.

Assim, 0 que se percebe é que Soares e cols. (Atllikam as notas de
desempenho inicial e final para o calculo do vafgnegado. No entanto, o calculo ndo deve
ser apenas uma meédia pela outra, mas devendodevaonsideracdo todas as variaveis ja

descritas na discussdo da eficacia escolar. Essgaveis, principalmente o nivel
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socioecondmico (NSE) sO poderiam ser descartadas tocados os alunos nas diferentes

instituicdes de ensino apresentassem as mesmagecaticas extra-escolares.

Entre os resultados desta pesquisa, Soares e(2004.) destacam que 0 processo
vestibular elimina os alunos com baixo rendimegton isso selecionam amostras mais
homogéneas e que o status familiar tem pouco impasidual. Um exemplo de valor
agregado é o curso de Direito que numa escalaal@@ adicionou apenas 6,49 ao seu

alunado.

No Brasil, especialmente na ultima década, algesyisadores, como Jesus e
Laros (2004), Soares (2004), Andrade e Laros (2QGps e Marciano (2008) e Andrade
e Soares (2008) realizaram pesquisas sobre o teggngpenho académico com base nos
dados do SAEB utilizando a técnica de andlise is8ta multinivel, elaborada por
Goldstein em 1992 para avaliacbes em larga es€asa técnica permite niveis de
mensuracgao, que no contexto escolar, principalmeageanalises com os dados do SAEB,
tem-se apresentado no nivel do aluno, que é uma&anédéd analise micro, e o nivel da
escola considerada uma unidade de medida macrea¢F-e2003). Considera-se macro
porgue neste nivel estdo alocados os alunos, quenpser alocados em salas, turmas,
séries; e outras variaveis que dizem respeito asrg#is variaveis que compdem as

caracteristicas estruturais e 0s processos internos

Para Ferrdo (2003), os principais requisitos paestado desse tema devem levar
em consideracdo os seguintes aspectos: marcoaet@iceferéncia, unidades de coleta de
dados e analises que aperfeicoem a separacaoeitos ehvolvidos, utilizacdo de métodos

e técnicas de dados adequados, controle das césticas dos alunos a entrada na escola e
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0 uso de dados longitudinais. E justamente nespdaapossibilidade de variaveis é que se
destaca o modelo multinivel que permite uma andliegrada de diversos fatores

simultaneamente, considerando o efeito que cadivebexerce uma sobre as outras.

Na pesquisa realizada por Soares (2004), foi atdbzum modelo conceitual que
mostrou como fatores intra e extra-escolar est&ocemlos ao desempenho dos alunos.
Neste modelo, foram consideradas as variaveisve dod aluno, sua motivacao, talentos,
atitudes em relacdo a escola e o seu desempemuwnis@do de proficiéncia. Ainda neste
nivel de andlise, foram levadas em consideracéariavel raca, sexo, trajetoria escolar e
saude, além dos recursos familiares. No nivel dnenbuscou-se fundamentacédo na
relacdo professor, aluno e contetdo e sua orgauzsqcial e projeto pedagdgico. Além
das caracteristicas internas descritas como resugseernanca e composicao, acrescidos
da variavel professor, medidos pelo conhecimergrperiéncia. E por ultimo, no nivel da
escola, levou em consideragdo os aspectos relaosre localizacdo, leis, comunidade
servida e setor. O resultado obtido foi a explicag@® 12,3% da variancia total do
desempenho dos alunos. Embora um indice pequer®,corapativel com as médias

internacionais.

Na pesquisa de Freitas (2005) foram estudadasrast@dsticas dos alunos tais
como idade, raca, sexo, renda familiar e escoldeidks pais, tipo de escola frequientada
pelo aluno antes do ensino superior, além do esglot®l no vestibular e o rendimento
médio no curso de graduacdo de uma faculdade ylarticdla Bahia. Os resultados
mostraram que as mulheres apresentam os melherdgad®s no processo vestibular dos

cinco cursos analisados. Quanto a etnia, os teatiizados pelo autor sdo: alunos brancos
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€ morenos apresentaram oS maiores escores nowastos alunos mulatos e negros
mostraram um melhor rendimento académico. Os aldaeasscolas particulares obtiveram
as maiores notas no vestibular, enquanto os alom@sdos de escolas publicas foram os
gue tiveram os melhores rendimentos académicoso@uointo importante diz respeito a
analise da renda familiar, foi encontrada uma tagé® positiva entre a renda familiar e

desempenho tanto no vestibular quanto no curso.

Quando se fala em avaliacdo do desempenho, dadigagem, ou mesmo no
levantamento dos fatores associados ao desempeosioestudantes, uma questdo
importante diz respeito a validade do instrumenéo ndedida utilizado. E quando o
instrumento foi empregado em uma avaliacéo feitdaega escala, a preocupacao deve ser

maior ainda, pois os recursos financeiros despesdin tais avaliacbes alcancam cifras

muito significativas.

Referente a questdo sobre evidéncia de valida#ADE aplicado aos alunos
ingressantes tem sido tomado como medida de patateiaprendizagem entendido como
um conjunto elementar de informac¢des que permitenalano o dominio da area de
formacdo. Para Limana e Brito (2006) o ENADE naadenéraco de habilidade, mas
possibilita a verificagdo de um conjunto de compbe® que pode ser observado durante a

execucao de uma tarefa.

A aplicacdo do ENADE nos alunos ingressantes e leimtes pretende buscar
informacgdes quanto a mudancas e magnitude dessigas nos estudantes, promovido
pela influéncia exercida pelo curso superior. Pdotaobjetiva avaliar essas diferencas de

desempenho entre os estudantes ingressantes aiot@gtomando-as como um indicador



41

dessa mudanca. No entanto, existe a preocupac@bogaiavalidade dessas medidas que
objetivam levantar essas mudancas ou incrementosopidos pela vida académica (Brito,

Vendramini & Primi, 2006).

Para Messik (1995, conforme citado por Brito & ¢@806) no tocante a validade
deve ser considerado o conceito de variancia ogifide construto irrelevante. Esse
conceito aponta que em avaliacbes muito amplasp cmmcaso do ENADE, existe uma
parcela de variancia das notas obtidas que dizeitesm@ outros construtos néo
desenvolvidos diretamente por uma dada interveng@@aso, a académica. Assim, essas
provas estariam captando ndo sO os construtosague sbjeto da avaliacdo, mas também
uma parcela de algo que o individuo ja possuiaiameente. O que se espera quanto a
avaliagdo do ENADE, de acordo com Primi (2006bJé gste instrumento seja capaz de
captar as diferencas em relacédo aos conteudosfespe@s competéncias e as habilidades

desenvolvidas durante a graduacéo.

Outro fator que deve ser investigado referenteesempenho do aluno diz respeito
as variaveis classificadas como insumo, compreasdidmo dados pertinentes ao corpo
docente, infra-estrutura e programa pedagoégicaasEgariaveis podem explicar a parcela
da variancia confidvel do construto relevante, wea que estas ocorrem durante o
percurso académico do aluno e promovem algumaiboigéio no seu desempenho. E
possivel que se encontre entre essas variaveilague sao explicativas da qualidade dos

cursos (Brito & cols., 2006).
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Na busca por evidéncias desta validade, Brito & ¢@006) examinou a associagéo
dos padrdes entre o desempenho e 0 momento dageradémico, averiguando se 0s
padrbes eram compativeis com as expectativas dbomminstrumento de medida. Para
isso, avaliou uma amostra com 106.936 estudantes garticiparam do ENADE
distribuidos em 13 cursos. Os resultados das asdhsoriais mostraram que o componente
especifico da prova apresenta caracteristicas destmvalido, com capacidade para aferir

as diferencas de conhecimentos dos alunos e gdeldtss cursos.

Além dos instrumentos diretamente relacionados BARE que abrangem a
avaliagdo direta do estudante e da instituicdo, INAES propde uma avaliacdo
institucional integrada por diversos instrumentosmplementares: auto-avaliagéo,
avaliacdo externa, condi¢cdes de ensino e instrosatd informagéo. Assim, apos toda a
avaliacdo e integracdo dos resultados, o SINAEBuatonceitos de qualidade distribuidos
em uma escala com cinco niveis, que variam de 1 @ cada uma das dimensofes
avaliadas. Especificamente ao ENADE, os resultasfis utilizados para calcular o
conceito do curso. Para isso leva-se em consideracdnédia ponderada da nota
padronizada dos concluintes no componente especifimis a nota padronizada dos
ingressantes no componente especifico e de todmtaggdo padronizada da formacao

geral, com os pesos de 60%, 15% e 25%, respectitame

Outro conceito extraido das notas obtidas no ENADE& IDD, que significa o
Indicador de Diferenca entre os Desempenhos olitesva esperados. De acordo com
Bittencort, Viali, Casartelli e Rodrigues (20083ses dois conceitos apresentam uma leve

associacao direta. De acordo com o INEP (200®9)opropde fornecer para a instituicdo
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de ensino superior as informacdes comparativas désempenhos de seus estudantes
concluintes em relacdo aos resultados obtidos, édianpelas demais instituicdes cujos
perfis de seus estudantes ingressantes sao seteslhassim, o objetivo do IDD é calcular
a diferenca entre o desempenho medio do concldetem curso e o desempenho meédio
estimado para a mesma populagéo, representandanfogro quanto cada curso se destaca
da média. Desta forma, é possivel compreender sgges enformacdes se aproximam do

gue poderia ser considerado efeito do curso.

Outro fator que deve ser investigado referenteemempenho do aluno diz respeito
as variaveis classificadas como insumo, compreasdidmo dados pertinentes ao corpo
docente, infra-estrutura e programa pedagoégicaasEgariaveis podem explicar a parcela
da variancia confiavel do construto relevante, wea que estas ocorrem durante o
percurso académico do aluno e promovem algumaiboigio no seu desempenho. E
possivel que se encontre entre essas variaveilaagues sao explicativas da qualidade dos

cursos (Brito & cols., 2006).

Estes insumos foram explorados nas pesquisas desS@804) consideradas neste
contexto como fatores intra-escolar e que por séagmnes internos estdo sob o controle da
instituicdo de ensino. Na pesquisa realizada pma&€2003) os insumos foram alocados
no nivel da escola e dizem respeito as caracter$sistruturais e aos processos internos.
De acordo com Vianna (2003), os fatores externaempointerferir no desempenho do
aluno mais do que os fatores internos, porém, eusta influéncia consideravel das
variaveis de insumo sobre o desempenho. O queeaszcpertinente, contudo, é que as

variaveis de insumo necessitam de uma melhor fitzgsio, pois sua construcdo parte de
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guestionarios elaborados tanto pelos 6rgaos aeaéiadia qualidade do ensino, quanto da
propria instituicdo. Cabe, portanto, uma avaliagaaualidade desses instrumentos, a fim
de investigar a qualidade dessas informacdes afgesua inser¢cdo nos programas

estatisticos.

O que se pode perceber € que esses processos ldgdavaem larga escala
produzem um namero consideravel de informacdesarddises estatisticas necessitam de
aplicativos que possam gerar informagdes confiageis para isso, leve em consideracao
as interacdes que possam ocorrer entre esses dedds.sentido, o da contribuicdo de tais
métodos, se faz necessario a apresentacdo te@icaodelo estatistico adotado neste
trabalho. A escolha do método é importante, umaqeez os resultados dessas anélises
podem nortear as decisdes politicas, tanto poe plrtgoverno quanto das instituicdes de

ensino.
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Modelos de regressao multinivel

Muito se tem falado sobre a necessidade de acorapmmtio e avaliagdo do
desempenho escolar. Varios modelos de regressao retativo progresso ja foram
utilizados nesse tipo de avaliagdo, porém segudignuita critica a esses modelos
estatisticos empregados para essas analises. Uglanodito utilizado segundo Ferréo
(2003) sédo as regressdes lineares multiplas, qusid@am em sua investigacdo um
conjunto de variaveis explicativas, ou covariavg@isrém todas atreladas a uma Unica
variavel dependente. Outra limitacdo exposta petara é que a técnica ndo possibilita
calcular o efeito da influéncia do grupo sobredivifduo, identificando-o apenas de forma
isolada, o que amplia a margem de erro na explcdgd resultados. Segundo Laros e
Marciano (2008), a analise multinivel também é eaida por modelo hierarquico linear,
ou modelo de efeitos mistos, ou modelo de efeiteat@ios e também por regresséo

hierarquica.

O modelo adotado neste trabalho € o modelo hidcargle regressdo multinivel.
De acordo com o que sera apresentado a seguirpgdsedo proporciona analises mais
abrangentes e com uma melhor visibilidade dasdodes e influéncias entre as variaveis.
De acordo com literatura mais recente (GoldstenowBe e Rasbash, 2002; Hox, 2002,
Ferréo, 2003) esse método tem sido muito empregasl@nélises de dados educacionais.
Sem contar que a pertinéncia de se tratar dessmlmnée justifica pelo fato de ser uma

técnica ainda de pouco dominio entre os pesquisador
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Contribuicdes significativas nesse sentido na s@ale dados educacionais séo as
de Goldstein, Browne e Rasbash (2002) que elabuoraraa nova técnica de andlise
estatistica denominada modelos hierarquicos mudtinEsta técnica permite considerar a
variabilidade das estimativas entre 0s grupos sawis e € considerada como mais
adequada para estudar variaveis relacionadas amgdesho escolar, visto que seus dados

podem ser dispostos em uma estrutura hierarquica.

Desta forma, as contribuicdes das variaveis podenmexglicadas, considerando os
niveis em que estéo inseridas. Vale esclareceagestruturas hierarquicas de dados séo
caracterizadas pela presenca de unidades agrupadasidades ainda maiores, que podem
ou ndo formar novos grupos. Exemplificando podéssgginar um grupo de estudantes
agrupados em classes, que por sua vez estdo agsupad escolas, que sdo ainda
agrupadas em rede de ensino e em outros sisteroessss (Ferrdo, Leite & Beltrdo,

2001; Ferrao, 2003).

As consideracdes feitas por Ferrdo e cols. (200Egredo (2003) orientaram a
descricdo e apresentacdo dos modelos de regresdifitivel a seguir apresentados. Outro
fato importante mencionado por essa autora € qdadiss obtidos por meio das avaliacbes
dos alunos permitem analisar a organizacdo esomlar,efeito de agregacdo ao aluno
amplia ou reduz a forca de outras variaveis, coxeonglo, o nivel sécio econdmico destes.
Nesse contexto, o aluno é analisado em uma unitiéte de medida e a escola no nivel
macro. No caso do presente estudo 0s alunos sé@paaigls em cursos, esses Ccursos em

campus de uma mesma unidade de ensino superior.
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Sabendo que esta técnica é importante na invedtigdas relagbes entre as
variaveis e consequentemente sobre a influénciacidgede uma ou mais variaveis
independentes sobre uma variavel dependente, fazesessario compreender as
formulagbes matematicas ainda no modelo de regrdsegar simples. De acordo com
Hair, Anderson, Tatham e Black (2005) a relagdoeemtvariacdo da variavel dependente e
a variacdo da variavel independente é denominadécakdiciente de regressdo”, e é

representado pela letfa

O principal objetivo dos modelos de regressao stimativa desse parameifo O
modelo mais simples de regressao linear é o madgwl@riado representado pela equagéo

gue explicita a relagdo entre duas variaveis,

Yi=p,*B. X, @

sendofy o intercepto €3, 0 coeficiente de inclinagdo, que correspondem apooemte
deterministica, ou também chamado de preditor dideamodelo. De acordo com Hair,
Anderson, Tatham e Black (2005) o intercepto € lorvao eixoY referente a variavel
dependente e é o0 ponto em que a reta calculadesla equacdo de regressao (1) cruza o
eixo Y. O intercepto pode assumir o valor da variaveepethdente nos casos em que 0s
modelos de regressdo utilizados ndo apresentaresmvasiaveis. Estes componentes
fornecem a explicacdo para o fendbmeno em estudoé @ variavel dependente ou variavel
resposta e X € a variavel independente, explicativa ou predit&imbas sdo as variaveis

gue se busca explicar.
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Em qualquer modelo estatistico sempre existira estamativa de erro, também

denominado de residuo. Em suma, o residuo é seddarentre o observado e o?
predito pelo modelo. Por meio do residuo é possieeficar ou validar o componente de
erro do modelo e também delimitar trés pressupo€tggimeiro diz que o erro tem média
nula e variancia constante, o segundo pressupastodos elementos do erro determinando
independéncia entre eles desde que a populacisaal@ateja composta por uma amostra
aleatodria simples. E por ultimo, o erro deve telaulistribuicdo normal, o que permite a

inferéncia estatistica e generalizacdo dos resdtdd erro ou residuo é dado pela equacao:

=Y =Y =Y, (B + B X)) )

D>

E justamente a analise do erfayée permite a elaboracio do melhor modelo, onde
este € indicado quando os residuos forem o maignpodpossivel de zero. Outra questao
importante quanto aos modelos € que estes naccéamexplicacdes de causalidade entre
as variaveis em estudo, contudo permitem analises ppssibilitam a confirmacdo da

relacdo estabelecida primeiramente pelo referetemiaico da pesquisa.

Outro ponto importante a ser considerado em umbsarde regressao diz respeito
aos tipos de varidveis que compdem esses modealesnéveis de mensuracao utilizados
para a observacao dessas variaveis. Sao quatipossde variaveis possiveis, sendo duas
quantitativas podendo ser medidas no nivel intarv@scala de intervalo) ou proporcional
(escala absoluta); e, duas qualitativas mensurdneisivel nominal ou ordinal. No nivel
escalar, os dados séo diferenciados e ordenadoeUpmEros expressos em uma escala
arbitraria, é possivel atribuir significado a difieca entre esses niameros, mas nao a razao

entre eles. Na escala absoluta a origem é fixdpterzero como ponto de partida, por ser
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um valor absoluto o zero representa a ausénciaia@etigade para a variavel considerada

(Ferréo, 2003; Vendramini, 2006).

Quanto as variaveis qualitativas, os dados sédeegps em categorias naturalmente
ordendveis, ou seja, trata-se de medidas em umalaesaminal, o que significa dizer que
ndo ha possibilidade de se estabelecer uma retlcéodem entre elas. Na escala ordinal,
contudo, existe a possibilidade de se estabelenarardenacdo entre as classes nas quais
os dados séao classificados. Uma questao que somgessa diferenciacdo entre os tipos de

variaveis repousa na possibilidade de formulacéenatielos de regressao especificos.

Tomando como exemplo uma universidade com cursoguatno campus, em que
se tenha a necessidade de identificar cada um delesiavel explicativa seria o codigo do
campus e este seria uma variavel do tipo categodoanal. Uma das formas de se atribuir

valores para esses codigos esta apresentada rla 3aheseguir.

Tabela 3

Distribuicdo dos codigos por campus universitario

Cdbdigo do Campus Campus 1 Campus 2 Campus 3 Céampus
1 0 0 0 0
2 1 0 0 0
3 0 1 0 0
4 0 0 1 0
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Neste caso o codigo para o Campus 1 serd 0000,categoria de referéncia
elaborada em funcdo das quatro variaveis indicadeesiem codificadas com zero. A

inclusdo destas variaveis indicadoras resulta nagp:

Y.=B,* B, X+ [,Campul+ B .Campu 2+ £ ,Campu3+ L. Campud +¢, €))

A estimativa associada ao paramefsoepresenta a diferenca na proficiéncia dos
alunos que freqientam o Campus 1 em comparacaoacproficiéncia dos alunos dos
demais campus. Neste exemplo matematico, é pospérecber a dificuldade de se
introduzir um nimero grande de variaveis explicgiem funcédo da limitacdo dos modelos
de regresséo linear. Para solucionar esse probkeseguir serdo abordados os modelos de
regressdo multinivel, que em suma, possibilitarmnsergdo de um grande numero de

variaveis explicativas em seus modelos matematicos.

Ferrdo (2003) acrescenta ainda as vantagens désbedarem comparacdo com 0sS
modelos de regressédo linear. Aponta que as estasatios coeficientes de regresséo
extraidos sdo mais seguros e confiaveis; e quetéssiga permite a obtencdo de erros-
padréo, testes de hipoteses e intervalos de cgafiamis adequados em funcdo da
possibilidade do agrupamento dos dados. Este mépmdmite ainda andlises mais
detalhadas da contribuicdo de cada uma das vagidedorma individualizada em cada um
dos niveis, e sua variabilidade, ao considerarspostga em funcdo da utilizacdo de
variaveis explicativas em todos os niveis adotadosxemplo apresentado na Tabela 3 os
campus séo organizados como 1, 2, 3 e 4. O moddtmivel evidencia a possibilidade de

considerar listas comparativas de desempenho @t@mpus e entre 0s sujeitos.
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Nesse sistema de andlise € possivel obter evadéscbre um dado comportamento
global, abrangendo um grande numero de unidadesxamplo, de unidades de ensino.
Além dessa possibilidade, estes modelos permiteamalise em unidades ou niveis, que

neste estudo sdo os alunos, 0s cursos e 0s campus.

Os modelos de regressdo multinivel de componemegsadancia e o modelo de
coeficientes aleatérios sdo os dois mais utilizasas avaliacbes educacionais em larga
escala. Ferrdo e cols. (2001) explicitam que o @ronconsidera o intercepto aleatorio e a

inclinacéo fixa e o segundo modelo apresenta aabaariaveis aleatdrias.

A forma para determinar qual € o melhor modelo raesepregado na analise &
descrita por essa autora como sendo o modelo gi®mse ajusta aos dados selecionados

por meio da andlise dos residuos calculados pekcéq:

g =residug =Y, - S, - B, X, (4)

A equacéao (4) difere da equacéao (2), apenas pelaléaque a equacéo (2) refere-
se a estimacao do erro destinado a inferénciaisigtate a (4) a verificacdo do ajuste do
modelo. Ainda assim, € necessaria uma definicdmtqua qualidade deste ajuste, que
podera ser obtida por meio da analise da menor stwsaquadrados dos residuos,

conhecido como estimador de minimos quadrados;tguaenor o residuo melhor é o

ajuste do modelo. Cada estimativa esta associadedesvio-padréo.

De acordo com Ferrdo (2003), € necessario anaesars residuos seguem uma

distribuicdo Normal. Para tanto, utiliza-se um g@fle dispersédo (QQ-plot) que apresenta
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no eixoY os residuos padronizadosg)( ou seja, ordenados, e no eiXoos valores

esperados extraidos da distribuicdo Normal pado&uwel em anélise.

Outra forma de ajuste de dados a um determinadoelmod a estatistica
—2.log(verossimilhanca)De acordo com Pasquali (2007) essa estatistica a& funtao
logaritmica que se utiliza de padrdes de respastiveés da probabilidade de acerto ou de
erro. Por padrdo de resposta o autor esclareceeginata de um vetor, que em suma é uma
sequéncia de numeros ordenados. Na resolucdo d@ofulogaritmica € necessario
descobrir a probabilidade de acerto e empregagariaho de iteracdo de Newton-Rapson
considerando suas derivadas. Essas iteracOes aferacpossibilidade de melhorar a

veracidade dos calculos do algoritmo.

A partir da informacae-2.log(verossimilhancapdicada em cada uma das saidas do
programa MIwiN, é possivel calculadeviancea partir do 2° modelo estatistico calculado.
O devianceé uma medida que indica o desajuste do modeloetandio aos dados e nao
deve ser interpretado de forma isolada. O resultiddeviancede um modelo deve ser
subtraido do resultado do modelo anterior e obterasultado positivo. Assim, um modelo
posterior deve apresentar um valor menor do queodeln anterior. O resultado obtido
deve ser dividido pelo niumero de graus de liberd@degraus de liberdade referem-se ao
nimero de parametros incluidos no modelo. Paralauloado testey’ referente ao
devianceé necessério levar em consideracdo o nimero dnpaos acrescentados no
segundo modelo. Para isso faz-se a subtracdo ddidpde de parametros dé, dos

parametros entregados &.
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De acordo com Palacios e Laros (2009) uma forma adgquada para se analisar o
devianceé avaliar se a diferenca encontrada entrele@sancesde dois modelos é no
minimo duas vezes maior que a diferenca nos grausbedrdade entre os modelos em
analise. Quanto maior a diferenca e menores oss gilauliberdade implica em uma

diferenca entre os modelos estatisticamente SigiNa.

Kreft e Leeuw (1998, conforme citados por Laros a&dvano, 2008) afirmam que
nas ciéncias sociais existe um alto grau de irlacéo entre as variaveis, por isso, deve-se
considerar a melhora no ajuste dos modelos, ousdgviance do que avaliar apenas pelo
resultado da razdo-t de cada uma das variadves.siggifica dizer que se deviance
apresenta melhora a medida que novas variaveisnséddas € porque essas variaveis

estdo, no todo, contribuindo para a explicacao doeto.

7

Outro aspecto a ser considerado é a significaastatistica de cada variavel
analisada. Isso é possivel por meio do empregeste Wald, que em suma, mede o efeito
dividido pelo erro-padrdo (Laros & Marciano, 200Bara que o resultado seja considerado

significativo o indice obtido deve ser de no minin@6.

No tocante aos modelos de equacdes multiniveis,(Bl@d2) descreve que existem
pequenas divergéncias entre os modelos que depeafadfarma com que cada autor trata o
assunto. Em suma, todos apresentam um conjunt@dies dlispostos hierarquicamente,
com uma variavel resposta que informa a medidai\kl mais baixo e apresenta variaveis

explicativas em todos os niveis.
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Hox (2002) apresenta os modelos multiniveis utliiza na andlise de dados
dispostos em dois niveis. Em seu exemplo, o auiisa um conjunto de dados de classes
(), onde alunosrf) estdo dispostos em quantidades diferentes. Qepestende medir é 0
nivel de popularidadeY) de cada aluno que foi medida por meio de umaasieaauto-
avaliagdo com uma métrica variando de 0 (muito jmaper) até 10 (muito popular). Foram
selecionados pelo autor o género dos aluXo9 (= menino, 1 = menina) e o nivel de
experiéncia do docent&:(em anos), ambas como variaveis explicativas. Asara total é
de 2000 alunos distribuidos em 100 turmas, o qdfazpeama média de 20 alunos por sala.
Na analise dos dados foram elaboradas equacOesgEssdo separadas em cada classe
para prever o resultado da varia¥gbor X que € a explicativa. A equacao (5) foi utilizada

para descrever o problema analisado pelo autor:

Yij:ﬂ0j+ﬂ1jxij+eﬁ (5)
Na equacéo (5) fo; € o intercepto, B € o coeficiente de regresséo (inclinagéo), o

Xyj € a variavel explicativa sexo e@ € o erro ou residuo. Neste modelo € assumido que

cada classg) apresenta um intercepto e uma inclinacéo diferdeste modelo € descrito

como um modelo de componentes aleatorios, poisapésenta o intercepto fixo. Quanto

ao erro indicado no modelo p@ij , Hox (2002) aponta que diversos autores utilizam

2
diferentes notacdes. Neste caso, o autor indiddizagdo deO e que indica a variacdo do

nivel mais baixo de erros residuais.

Hox (2002) aponta que apos selecionar 0 modela ampregado na andlise e a

classificacdo das variaveis é necessario inicexpdicacao da variacdo dos coeficientes de
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regressagy; e f1j com a introducdo das variaveis explicativas nolnfyerepresentadas

pelas equacdes 6 e 7, a seguir.

/Boi:y00+y01zj+qu (6)

/Blj:y10+yllzi+ulj (7)

Observa-se que na equacdo (6) o intercefjoque proporciona prever a

popularidade de uma dada clag3e¢r meio da experiéncia do professdr. Em suma, se
Yo, for positivo significa que a popularidade é mamas classes com professor mais
experiente. Na equacéao (7) o que estd em andise&oeficiente de popularidadé € o

género X) dependem deZj. Se o resultado apontar quyg; for positivo significa dizer

gue a afirmativa é verdadeira, ou seja, dgeé(maior com professores mais experientes.
Hox (2002) acrescenta que neste exemplo, a exp&iélo professor funciona como uma

variavel moderadora da relacdo popularidade e gé@etermoUo.; e U:; nas equacdes

(6) e (7) séo aleatdrios e designam o erro resiualivel da class¢)( A variancia do erro

2 2
descrito porUo; é especificado comé w0 e a variancia de dbl:; ¢ dado pord 1. A

variancia entre os dois termos de erro é diferéateero.

Nas equacoes (6) e (7) Hox (2002) e Kreft (19&r@¢scentam que os coeficientes
de regressdolyy, Vo1, Vio. € Vi, ndo variam entre as classes em fungdo de nao
apresentarem o subscrifp ue indica a classe. O que ocorre €Yjgeum coeficiente fixo.

Todas as variagdes entre as classes ficaram nbsieates B, apos prever estes com a
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classe variavel;, a variacdo do erro residual. Este é represemaddl ; que permite

identificar a quais classes o erro pertence. Oragonta que as equacoes (6) e (7) podem
ser fundidas entre si formando uma Unica equacgaregiessdo complexa, conforme &

apresentado pelo item (8):
Yi=Vot Vo Xyt VaZ *ru X Z *U,; X i*tUo * g (8)

E possivel notar que o segmentp (+ )., X ,+VaZ ,+vu X,2,) da
equacdo (8) conttm o0s coeficientes fixos (ou detéstas). O segmento
(UOJ-"‘U” X, +e,-) contém os termos de erro aleatério (ou esto@3ti© termoZ ; X
€ um termo de interacdo que aparece no modelo cwnzoconseqtiéncia de modelar o
coeficiente de variacdo da regresgag @a variavel X;) do nivel do aluno, com a variavel
Zj;, do nivel da classe. Assim, o efeito moderadoZdbre a relagdo entre a variavel
dependenteY preditor, fica expresso em uma Unica equacdo ddelmocomo uma

interacdo de nivel cruzado.

Os autores Hox (2002) e Kreft (1987) apresentammadelo mais simplificado de
regressao multinivel que pode ser usado na estordg@orrelacdo intraclasse. Para tanto,
os dados hierarquicos devem ser simples e nao empagsvariaveis explicativas. Tal
modelo deriva das equacdes (5) e (6). Na equagaetifando a variavel explicativX) do

nivel mais baixo, a equacao sera reduzida a:

Y. =B, e ©)
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E se for retirada as variaveis explicativAsdo nivel mais alto, a equacao sera dada

por:

ﬂoj':yoo-'-UOj (20)

A juncao das duas equacdes (9) e (10) resulta emmadelo denominado por Hox

(2002) de modelo de equacéo Unica, sem variavpigkativas K) e &):
Yij:yoo+u0j+eij (11)

Este modelo, no entanto, ndo explica a variacad e decompde a variancia dos
componentes independentes. Esses componentes s@wossde medidag; e Ug. O

2
primeiro é o erro do nivel mais baixo dado peldaveia deJe e o segundo refere-se a

2
variancia do nivel mais alto dado péf uo

Para Hox (2002) a partir do modelo (11) é possiedihir a correlacdo intraclasse
P por meio da equacédo (12). A correlacao intraclg@sendica a proporcéo da variancia

explicada pela estrutura de agrupamento da populaca

0.2

— Uy
P=—7F—7 (12)
o +0,
E por ultimo, Hox (2002) acrescenta que para edborodelos multinivel com

varios niveis as equacodes ficam complicadas. Nel miais simples é encontrada a variavel
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resultado e as variaveis explicativas nos demamsisiiSem contar que os coeficientes de
regressdo das variaveis explicativas apresentadades no segundo e terceiro nivel. E
esses coeficientes podem variar de um nivel payat@, 0 que obrigaria a inclusdo de
interacdes de segunda ordem cruzando os nivetsrdssilta em modelos complicados e
dificeis de entender conceitualmente e dificeigstamar na préatica. O autor aponta que a

solucdo para esse problema é elaborar modelosvedamnte pequenos.

Mas €& necessario entender o que Hox (2002) sugen® am modelo pequeno.
Indica basicamente poucos niveis hierarquicos.deda com Palacios e Laros (2009) as
variaveis que irdo compor o estudo devem ser sgladas com base em um aporte tedrico
gue ira nortear toda a pesquisa. Um detalhe dewdesado em consideracdo neste
momento; diz respeito a quantidade de unidadesmamente necessarias para analisar a

variabilidade dos dados.

De acordo com Palacios e Laros (2009) uma quardidaficiente para se observar
variabilidade em um dado nivel de analise devesaptar um minimo de 10 unidades.
Uma quantidade menor que esta ndo permite verificasiveis efeitos. No entanto,
segundo Kreft (1996, conforme citado por Laros edidao, 2008) o nimero minino de
unidades seria entre 30 a 50, quantidade necegsdtgaverificar se a amostra possui

caracteristicas de homogeneidade.

Outro exemplo de utilizacdo da técnica multinivalpéesentado por Ferrdo (2003)
gue utiliza o programa MIwiN para analisar os stados. A autora faz uso de dois
modelos de regressao multinivel, o modelo de coemes de variancia e o modelo de

componentes aleatérios. No modelo de componentegudéncia a autora apresenta o
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modelo nulo, em que o preditor linear apresentanapeim intercepto e ndo possuem
variaveis explicativas tal como a equacao (9), ® fqworece “a analise da distribuicdo da
variancia total da variavel resposta pelos niveisagrupamento” (pag. 32). A partir dos
resultados do modelo apresentado por Ferrdo (Z0p83sivel estimar o efeito da escola no
desempenho dos estudantes, tal como nas equag¢@$1(@®, resultando na equacéo (13)

de Nivel 1 — aluno, e equacao (14) de Nivel 2 elasc

Y. =B, e (13)
Bo=VetuUs, (14)
e,~NID (0.7 (15)
U.,~NID (0.7 (16)

Neste modelo o efeito aleatério é dado r que se supde com distribuicdo

Normal com média zero e variéno’r%g, e pode ser observado nos dois. O intercep@ajé

e o erro do residuo é dado pr , o termo Y, é a média global da proficiéncia elb;
identifica o afastamento da proficiéncia média sleokaj referente a média glob¥,,. O
termo €; identifica também a variancia da proficiéncia erds alunos de uma mesma
“ A . . e A . 2 .
escola e ol a variancia de proficiéncia entre as escolas. @aed « permite a

2
decomposicdo da variancia entre as escolés.ea variancia intra-escola. Desta forma

percebe-se que apenas o intercepto € aleatorio.
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O efeito-escola é avaliado pela estimativa doglvesi associados & equacao do

Nivel 2, Uo . O que se espera é que os residuos apresenteibuiidiv Normal, com

2 A
média 0 e varianci&w , 0 que quando significativa garante que os resitils diferem

de zero. No exemplo de Ferrdo (2003) justamentenaisa da variancia tanto da
proficiéncia total quanto da escola podem levasgagexiste necessidade de investigacdo de

fatores elencados como associados a estas vatéaaEs.

O coeficiente de correlagéo intra-escolar € avaligela proporcionalidade entre a
variancia entre escolas e a proficiéncia, pernitincha melhor visualizacdo da magnitude
do efeito-escola. Ferrdo (2003) acrescenta que d@elmmulo permite também realizar
analises da correlagéo referente ao desempenhiaredecalunos da mesma instituicdo. A
correlacdo varia de 0 a 1, e quando igual a zgrofgia que existe homogeneidade entre as
escolas e estas nao tem efeito sobre o desempsodlare Para um efeito oposto, ou seja,
coeficiente de correlacdo igual a 1, toda a vdriknle do desempenho € atribuida a escola.
De acordo com Lee (2008), somente quando o valorCdeficiente de Correlacao
Intraclasse (ICC) for superior a 0,10 é que sdficasta utilizacdo dos modelos de analise
multinivel ao invés de uma regressao simples. &stéiciente € o mesmo apresentado na

equacao (12).

Portanto, o coeficiente de correlacdo ICC é utlizpara estimar o efeito-escola.
Para Ferrao (2003) esse coeficiente revela seedxishogeneidade ou néo intra grupo, ou
seja, entre os alunos. Assim valor igual a zeraifstg que o desempenho do aluno néo

depende do curso, por exemplo.
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Retornando a questdo referente aos modelos hierésgo de componentes de
variancia apresenta a possibilidade de estimaretioetle outras variaveis na variavel
resposta. No exemplo de Ferrdo (2003) a variavefr@lada € o status socioecondmico.
Neste modelo € considerado o efeito fixo individeab efeito fixo contextual. Estes
modelos partem do modelo nulo, e permitem compasaestimativas das correlacdes
encontradas considerando os coeficientes fixosaeadorios, e assim tornar a decisdo da

inclusdao ou nao das variaveis contextuais.

Nos modelos de componente de variancia apresentaatoFerrao (2003) sempre
um dos componentes € fixo e o outro aleatorio.od3dmodelos de coeficientes aleatérios os
dois componentes sdo aleatérios. Estes ultimog&sioo modelo de efeito fixo e aleatorio
associado ao status socioecondmico, o modelo ceito efleatorio associado a distorgcédo

idade-série e 0 modelo com variaveis da escolteeaigéo.

Pesquisas com os modelos multiniveis

Na ultima década, alguns pesquisadores brasil#rosanalisado as avaliacdes em
larga escala, utilizando-se da técnica estatigtiggessao hierarquica multinivel para extrair
dados relevantes sobre a educacdo. A aplicacdo attelon multinivel no Brasil esta
concentrada nas andlises dos dados do ensino fentElme médio. Assim, serdo
apresentados alguns estudos realizados com os dBddSAEB com o objetivo de
demonstrar o delineamento adotado desta técnieséistish com os dados educacionais

brasileiros.
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Um desses estudos foi realizado por Jesus e L200g) que teve como objetivo a
elaboracdo de um modelo explicativo do desempenadémico de 50.492 alunos da 82
série, medido pela prova de Portugués do SAEB d&l.2Micialmente os autores
analisaram as varidveis que comporiam o0s modelodassificaram quais estariam
relacionadas ao nivel do aluno (nivel socioeconéjrapoio familiar, trajetoria escolar) e
quais pertenciam ao nivel da escola, sendo estemidas do questionario do diretor, da

escola e do professor.

A partir do modelo de equacéo (5) de Hox (2002arforelaborados 6 passos de
aplicacdo do método estatistico. No primeiro pasawe a utilizagdo do modelo vazio, no
segundo houve a particdo da variancia em duasspart&a para cada nivel da composicao
socioecondmica. No terceiro momento houve a ineetig demais variaveis no nivel do
aluno, sendo todas fixas, 0o que evidencia a uidigados modelos de componentes de

variancia descritos por Ferréo (2003).

Jesus e Laros (2004) realizam no quarto passeeaciio das variaveis do nivel da
escola. No passo seguinte, houve a inspecéo de varéveis agregadas em cada um dos
niveis apresentavam efeito randémico, ou seja,sqdas inclinacbes dessas variaveis
apresentavam componentes de variancia significagwtre os grupos. E por ultimo, houve
a inclusdo de algumas interacdes entre as varid@géicativas para os dois niveis

estabelecidos.

Os resultados obtidos apontaram que 79% da vaiéntre as escolas, referente ao
desempenho na prova de Portugués, podem ser deesrido nivel socioeconbémico da

escola e dos alunos. Foi possivel identificar q@aisvaridveis se apresentaram como
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melhores preditoras desse desempenho. Entre essaweis estdo: recursos tecno-
pedagogicos, frequéncia com que os professoresarpass corrigem licdo de casa,
comprometimento dos professores, atraso escofapotele dedicacdo do aluno aos estudos

e se este trabalha (Jesus & Laros, 2004).

Em outra pesquisa, Andrade e Soares (2008) elensarariaveis consideradas em
cada uma das unidades e consideraram que na uriéadedlise micro encontra-se o
desempenho e o0 questionario socioecondmico dossl@mquanto na unidade de analise
macro, a escola. Nesta analise macro o desempeniescdla € calculado com base na
média do desempenho dos seus alunos. Mas, dessa fmrde-se muita informacao
relativa a variabilidade intra-escolar (nivel dored), pois as diferencas em torno da média
dessas notas ndo sdo analisadas, ou seja, ndalissogawesiduos. Ja na unidade de anélise
do nivel da escola ha evidéncias empiricas queramsjue a variabilidade dos resultados

escolares deve-se, principalmente, a variabilidieitia-escolar.

No tocante a analise intra-escolar é importantéaeer que mesmo a analise na
unidade micro perdendo parte da informacao dahiidade dos alunos é possivel resgatar
os valores individuais, podendo ser utilizados esmos parametros para a andlise macro.
Ou seja, se na andlise no nivel da escola (mastivee sendo tratado o efeito do nivel
socioecondmico, sera possivel aplica-lo também imel o aluno (micro), permitindo
assim a comparacéao entre ambos (Ferréo e cols; Eé@rfo, 2003). A autora acrescenta
gue um dos principais requisitos metodologicos studd® da eficacia escolar € a

possibilidade de desagregar a variabilidade do ndgseho académico pelos diversos
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fatores que compfem a estrutura educacional tai®,co aluno, a turma, a escola, o

método pedagdgico, entre outros.

Um estudo recente que apresenta essa possibildtadegregacdo das variaveis,
permitindo sua andlise individual sem desconsiderafeito que todos esses elementos
exercem umas sobre as outras, € o estudo de Anelaai®s (2007), realizados com base
nos dados do SAEB realizado em 2001. Neste estsdpesquisadores avaliaram 72.379
alunos de 32 séries do ensino meédio, provindos&8# fescolas publicas do pais, tomando
por base as provas de lingua portuguesa e matamgttrairam 23 variaveis, medidas
tanto no nivel do aluno quanto no nivel da esodégominados de Nivel 1 e Nivel 2,
respectivamente. Ao final, foi possivel explicaf4@a variancia do desempenho escolar

dos alunos estudados.

Para chegar neste percentual de variancia Andrddeos (2007) utilizaram cinco
modelos de estrutura multinivel elaborados inicedte para o estudo de Jesus e Laros
(2004) com base nos modelos postulados por (H®2)2® primeiro modelo chamado de
“nulo” (Equacédo 5, Hox, 2002) serviu de base pasaootros modelos e por iSso nao
apresenta uma constante e, poucas, variaveis athdis. No segundo modelo foram
incluidas as variaveis relacionadas a composicdeletividade escolar, sendo o nivel
socioecondmico, sexo, etnia considerada variawgigaes. O objetivo dessa analise foi o

de buscar caracteristicas de alunos e escolasgqoieteram o desempenho escolar.

No modelo 3, Andrade e Laros (2007) incluiram asale variaveis do nivel do
aluno, tais como, atraso escolar, comparacao dosskcom os colegas, recursos culturais,

relacdo familia-escola, gosto pelo estudo, redizalp dever de casa, aluno que trabalha.
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No modelo 4, foram incluidas varidveis explicativas nivel da escola, algumas
mensuradas no nivel do aluno e agregadas parabdaivescola. No nivel do aluno foram
elencados os recursos culturais, atraso escolagace familia escola, aluno faz dever de
casa, aluno trabalha, gosta de estudar. Quantdvab da escola considerou-se o clima
disciplinar da escola, trabalho colaborativo emtrequipe, equipamentos e instalacdes da
escola e experiéncia profissional do professoroiEdiimo, o modelo 5 buscou verificar o
efeito randémico dos coeficientes de inclinacdo dasaveis aluno, ou seja, se existe
diferencas dessas varidveis entre as escolas. deoadd nesta pesquisa como o modelo

mais adequado.

Apés todas as andlises da pesquisa, Andrade e 20063) concluiram que foi
possivel explicar 76% da variancia do desempergstamdo 24% a serem explicados por
outras variaveis (aluno e escola); resultado mpitiximo ao da pesquisa realizada por
Jesus e Laros (2004) com os dados do SAEB, cujoeirde variancia explicada foi de
79%. Outro ponto importante é que a variavel reterao nivel socioecondémico apresenta
maior contribuicdo nos resultados de desempenhoatlo®s, embora esse efeito seja
bastante reduzido quando a escola possui uma ugsatrisica e pedagdgica satisfatéria
entre outros fatores de menor impacto. Os modelgsegados nas analises possibilitaram
identificar, tanto ao nivel do aluno como da esaplais as varidveis que influenciavam
positiva e negativamente no desempenho medido ela oema dessas duas bases de

medida.

Na pesquisa realizada por Andrade e Soares (200&8)nfutilizados apenas dois

modelos concebidos para o estudo para testar ibgsefgenominados de Tipo A e Tipo B.
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No primeiro foram incluidos fatores de controlecassdos ao aluno, correspondente a
estimativa do desempenho escolar esperado parasaloom caracteristicas meédias,
comparadas com o desempenho médio de todos osalimao efeito Tipo B utilizou-se
modelos hierarquicos que além dos fatores ja idotiino Tipo A incluiam fatores
contextuais fora do controle da escola, em umaisanéhtra-escolar. Desta forma, foi
possivel estimar o desempenho da escola em su@ddeaem comparacdo com outras

escolas com caracteristicas semelhantes.

Assim, em sua pesquisa Andrade e Soares (200&rwvaloam que, quanto ao
desempenho, as escolas com caracteristicas seteslhapresentavam resultados
diferenciados. Em algumas delas o nivel de desdmpestava situado até dois desvios
padréo a baixo e outras com dois desvios padramaeintendendo que cada desvio padrédo
correspondia a um ano de escolaridade. Essa vagad permite o questionamento de
quais outras variaveis estariam exercendo infla&éecem qual grau. O que diferencia,
portanto, esta pesquisa da primeira é que Andreieaees (2008) buscam um critério de
classificacdo das instituicdes escolares em toenanthh média, enquanto a primeira explica
guais as variaveis e em qual grau estas exercduémcfa sobre os resultados escolares.
Assim, pode-se perceber, nestes dois exemplossd@ipa, a ampla aplicacédo dos modelos

multinivel.

Os estudos com os dados do SAEB realizados pos &ekaros (2004), Andrade e
Laros (2007) e com os dados ddational Educational Longitudinal Stud¢NELS)
realizado por Laros e Marciano (2008), apresentaignificancia de resultados quanto ao

género, porém os autores verificaram em seus esu® 0 sexo masculino apresentava



67

melhores desempenhos nas provas de matematicgntagu sexo feminino superava os
meninos nas provas de lingua portuguesa. Assinfracdando esses resultados com 0s
obtidos por Primi e cols. (2002), observa-se qusslele® final do ensino fundamental e o
ensino médio o sexo masculino apresenta uma malmiidade no raciocinio matematico e
0 emprego da inteligéncia fluida, ao passo quex® $eminino apresenta uma maior
relacdo com a inteligéncia cristalizada. Essa tecidése confirma quando analisado a
distribuicdo de alunos por sexo em diferentes sutko ensino superior. Nos cursos de
Engenharia Civil, por exemplo, a predominancia &ekm masculino, enquanto se observa

guase uma totalidade do sexo feminino nos curs®sidelogia, Letras e Pedagogia.

No contexto do ensino superior, Diaz (2007) realia;m estudo com os resultados
do Provao de 2000 dos cursos de Administracaojt@eeEngenharia Civil. O objetivo foi
0 de analisar os efeitos das variaveis individeaisstitucionais sobre o desempenho dos
estudantes no Provao utilizando os modelos hiecrgumultinivel. O estudo avaliou

92.594 estudantes dos trés cursos.

As variaveis consideradas no estudo de Diaz (26807%)ivel do aluno foram: nota
no Provéo, renda familiar, sexo, idade, nivel edioceal dos pais, se 0 estudante cursou
escola publica ou privada, se possui micro computpddprio, se participa de atividades
de extensdo académica e iniciacao cientifica, zatfaidades de pesquisa, assiduidade do
professor e nivel de exigéncia do curso na opidi@@luno. Com excec¢do das variaveis
nota e sexo, as demais foram classificadas conmiave#s binarias. No Nivel 2 foram
alocadas as variaveis da instituicdo como a red@dqais de procedéncia do aluno,

percentual de doutores, percentual de mestresmiaat de docentes com carga horéaria de
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40 horas, percentual de docentes com carga he&manal inferior a 8 horas e niumero de

docentes informado pela instituicdo de ensino.

Os resultados obtidos demonstraram que no nivéidhal, encontrou-se uma
relacdo ndo linear entre renda familiar e o desahpelos alunos. Das cinco faixas de
renda observou-se que os alunos das duas menaas {&rupol, com renda até 10
salarios minimos) apresentaram desempenho abaixgrupm de referéncia, ou seja, 0
grupo 5 (renda superior a 10 salario minimos). 1©ete grupo, com renda de 10 a 20
salarios minimos, ndo apresentou diferenca de ¢gesdm em comparacdo ao grupo 5 e
ao 4° grupo (renda de 20 a 50 salarios minimos) agpuesentou resultados superiores
guando comparados ao grupo de referéncia (grup®biro aspecto observado foi a
diferenca no desempenho dos alunos que possuepreppéialmente o pai, com nivel de

formacéo superior, salientando mais uma vez a it@paoia do padrdo econémico familiar.

Outro ponto levantado na pesquisa de Diaz (2003)eéito positivo de o aluno
possuir um microcomputador em casa. Quanto a iddaleps mais velhos apresentam uma
tendéncia a apresentarem um desempenho infericoerparacdo aos mais jovens e que 0s

alunos do sexo feminino apresentam resultadosgdure o sexo masculino.

Dentre as variaveis da instituicdo, Diaz (2007ateelque melhores condi¢cdes de
trabalho do corpo docente, maiores percentuaiseitres e doutores, jornada de trabalho
de 40 horas semanais e com 0 exercicio de men®hdrs de aula produziram impactos
positivos sobre o rendimento dos estudantes. Nanteca prética didatica e académica,
essas variaveis produziram um efeito positivo qaas$ociadas as atividades de pesquisa,

como estratégia de ensino, sendo que pontuacdesglateno desempenho do Provao foram
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observadas em estudantes cujas faculdades adotantigs de atividade com bastante
efetividade. Incluem nesse resultado as praticasind@acdo cientifica e extensdo
académica, sendo esta ultima exercendo um efetuatior sobre o resultado negativo

obtido em algumas faixas de renda (Diaz, 2007).

Alguns estudos analisaram a relacdo entre idadeesentpenho académico e
encontraram significancia estatistica. Trata-seesdtisdos de Munhoz (2004) e Diaz (2007)
nos quais os resultados obtidos demonstraramrexietl correlacdo negativa entre idade e
desempenho académico. Nos estudos com multinigktados com os dados do SAEB a
idade é tratada como atraso escolar. O que foieeuiddo no estudo de Jesus e Laros
(2004) corrobora com os dados de Munhoz (2004) az [2007), apresentando uma

correlagédo negativa entre atraso escolar e desémpen

Primi e cols. (2002) que avaliou as habilidadestogs empregadas em 8 cursos
de graduacgéo consideram que, de acordo com osactadses autores, talvez o melhor a
ser investigado em estudos futuros néo € a relsg@ente do género, mas agregando as

analises as habilidades inerentes a cada areandad@o envolvida no estudo.

Desta forma, € possivel constatar que se tornosivbsrealizar estudos muito
abrangentes na area educacional, visando ndo apecastrar solucdes para os problemas
encontrados hoje nas escolas, mas principalmendtpea construcao de indicadores mais
seguros e a obtencdo de percentuais com maiorabdiffade. Em uma tentativa de criar
esses indicadores, o MEC, por meio do SINAES (INEF)8), tem formulado alguns

indicadores de qualidade, como por exemplo, o ¢tinde curso e o IDD. Cabe ressaltar
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gue os resultados obtidos por meio dos modelodniudis permitem uma visdo gerencial
da educacéo, criando a possibilidade de implantdedonovas politicas educacionais. Os
indices obtidos por meio do desempenho acadénficacia escolar e conseqientemente o
valor agregado transferido diretamente ao aluni tcantribuicbes para a melhoria de

fatores antes considerados insolUveis por muitasagtbres e gestores de ensino.

O que se pode verificar, por meio das pesquisasifitais encontradas referentes a
area da educacao, € que a maioria delas analisaensoos dados do SAEB por meio dos
modelos hierarquicos. Considerando que ainda séipientes as pesquisas na area da
educacao utilizando os modelos hierarquicos mu#lré a pouca quantidade de pesquisas
realizadas com os dados do ENADE, o presente estisdoa elaboracdo de modelos

multinivel na avaliacdo do ensino superior.
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Objetivos

Objetivo geral

7

O objetivo do presente estudo € identificar quaisaveis contribuem para a
predicdo das notas no ENADE a partir de variavgiitivas associadas ao desempenho

de estudantes universitarios.
Objetivos especificos

- Testar os modelos multiniveis, o de componentevatiancia e o de coeficientes

aleatorios, com os dados do ENADE em trés cursivensitarios.

- Verificar o impacto de variaveis explicativas vaiavel resposta do desempenho no

ENADE no nivel: do aluno, do curso e do campus.

- Verificar a existéncia de relacdo entre idade @mento do curso (ingressante ou

concluinte) no ensino superior.
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Método

O presente trabalho foi realizado a partir do Bate®ados do ENADE do ano de
2006 com a insercdo de outras variaveis que fometatlas na IES selecionada. Essas
variaveis referem-se as notas dos alunos dos cseesionados e notas da instituicdo

referentes a infra-estrutura e avaliagdo docente.

A seguir sdo apresentados os critérios de definig@ovaridveis consideradas no
presente estudo em seus respectivos niveis des@néhplicitando o detalhamento da
construcao de cada uma delas, como, por exemplataados alunos, que foi representada
pelo Coeficiente de Rendimento Académico (CRA)sBgliéncia € apresentada a forma de
coleta e construcdo das Variaveis Institucionaise qgregam indices obtidos nas
avalia¢cOes institucionais nos quesitos de infresasta, servicos, comunicacao, biblioteca e

portal da universidade.

A partir de informacfes disponibilizadas pelo INE3 114 questdes do
Questionario Socioeconémico, apresentadas nos afteX@ 7 e 8, foram agrupadas em 4
variaveis com seus respectivos valores em escdessa construcdo resultou em 2 bancos
de dados: um contendo as notas dos alunos coraeeitt CRAS e outro com os dados
inicialmente disponibilizados pelo INEP referents aesultados do ENADE de 2006; que

posteriormente foram agrupados em um s6 banco.
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Definicdo das variaveis

As variaveis consideradas neste estudo foram s#gsapor niveis, de acordo com a

sua classificacéo e séo apresentadas nas talssgaia

Tabela 4

Descricao das variaveis selecionadas no nivel do@(i)

Tipo de
Variaveis variavel Observacao
Aluno Numérici A numeracao varia por cul
Turnc Categ6ric  1=Diurno; 2=Vespertino; 3=Notur
Sexc Categ6ric 1 = masculino, 2 = feminir
Estado_civi Categ6ric 1 = solteiro, 2 = outrc
CRA200¢ Numéric:  Coeficiente de rendimento académico em ;
Ano_ingress Numéricc  Ano de ingress
Idade Numéric:  Idade em 07/11/20(
ano_fim_2 Numéric:  Ano deconclusao do 2° gr.
NT_FC Numéricc Notadelal
NT_CE Numéricc Notadelal
Nota_Enade_alui Numéricc Notadelal
Num_filhos Categoéric 1= nenhum, 2= um ou mi
Rag Categoéric 1= branco, 2= Outr
Rendi Categoric 1= até 10 salarios, 2= >'salarios, 3= outrc
Financiament Categoric  1=FIES, = Créditc Educativa Estadua, 3= Créditc
Educativo Municipal, 4= Crédito Educativo IES, 5atfds
Tipo_bolsi Categoéric 1= Finaniamentc Estudantil, 2: Crédito Educativ 3=
Outro tipo de bolsa.
Bolsa Categoric 1= Bolsa interal/pardal, 2= nenhum
Escolaridade_p Categ6ric 1= nenhum até 5= ensino supe
Escolaridade_mi Categoéric 1= nenhum até 5= ensino supe
Falta: Numéricc  NUmero de faltas do alu
Ano_curst Numéricc  Ano atual do hisrico escole
Z QSE_CI escore . questbes do SE ligados ao
Z QSE_infra_docen escore. questdes SE ligadas a aval doc
Z QSE_infra_estrutu escore . questdes SE ligadas a aval estrt

Z QSE_F( escore . questdes do SE ligados ao
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Na tabela anterior foram selecionadas no bancstaslaariaveis que estdo no nivel

do aluno, ou seja, que apresentam informacdesithails dos alunos. As variaveis sao:

Aluno = indica qual é o nivel da variavel no modelo

Turno = indica qual o turno de estudo em que o&sta cursando.

Sexo = indica se o aluno € masculino ou feminino.

Estado_civil = indica se o aluno é solteiro oursguadra em outros (casado, vilvo)

CRA2006 = Coeficiente de rendimento académico gdwahluno considerando todas as
disciplinas cursadas até a realizacdo do ENADE.

Ano_ingresso = ano em que o0 aluno ingressou o @ ssiperior.

Idade = Idade que o aluno tinha no ano de 2006.

Ano_fim_2g = ano em que o aluno concluiu o ensigalio

Nota_FG — Nota bruta de formacao geral do aluneetida em escala de 0 a 10.

Nota_CE — Nota bruta do componente especifico wlmoatonvertida em escala de 0 a 10.

Nota_Enade_aluno — Nota bruta geral do aluno ctideeem escala de 0 a 10.

NUM_FILHOS= numero de filhos que o aluno possui.

RACA = etnia.

Renda = renda familiar.

Financiamento = qual o tipo de financiamento esitidgue o aluno possui, caso tenha.

Tipo_bolsa = identifica qual o tipo de bolsa o alypossui.

Bolsa = qual o percentual da bolsa integral, phatissem bolsa (nenhuma)

Escolaridade_pai = identifica o grau de estudoalo p

Escolaridade_mae = identifica o grau de estudo&@a m

Faltas = informa a quantidade em horas de faltasocaluno teve no periodo letivo.
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Ano_curso = ano do historico escolar (2005 ou 2@d)tifica os ingressantes.

Z_QSE_CE = Escore Z das questbes agrupadas daogéeist socioecondmico que se
relacionam com o componente especifico da proNWDE (Anexo V).

Z QSE_infra_docente = Escore Z das questdbes agspado questionario
socioecondémico que se relacionam com a avaliacgoaalade docente (Anexo VI)

Z QSE_infra_estrutura = Escore Z das questbes adasp do questionario
socioecondémico que se relacionam com a avaliac&urdaestrutura (Anexo V).

Z QSE_FG = Escore Z das questdes agrupadas daogédeist socioecondmico que se

relacionam com a parte de formacao geral da proENADE (Anexo VII)

A tabela seguinte apresenta as variaveis que feedgsionadas para compor o nivel

do curso.

Tabela 5

Descri¢do das variaveis selecionadas no nivel asa(j)

Variaveis Composicéo Observacédo

Curso Numérica Curso

Curso_campus curso/campus Caddigo do curso por campu

Nota ENADE_IES notade 1al0 Nota média da IEEMADE de 0 a 10
Conceito_Curso notade 1al0 Conceito ENADE dd40 a

IDD_conceito_Curso notade 1a 10 IDD-Conceito @isa no ENADE de 0 a 10
Av_disc_docente notade 1a 10 Avalia do docerita fielos discentes
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Curso = identifica o curso independente do campuode oeste € oferecido, 1 para
Administracdo; 2 para Direito e 3 para Psicologia

Curso_Campus = variavel de interacdo entre cursorgus. O cddigo 1 identifica o curso
de Administracdo do campus 2; o codigo 2 referaeseurso de Psicologia do campus
2; codigo 3 para o curso de Administracdo do camipusddigo 4 para o curso de
Direito do campus 1; cédigo 5 para o curso de Rsigt do campus 3; o codigo 6
identifica o curso de Administracdo do campus 3lig® 7 para o curso de Direito do
campus 3 e o codigo 8 refere-se ao curso de Adimag#Eo do campus 4.

Nota_ENADE_IES = média do ENADE por curso e canqus/ertida em escala de 0 a 10

Conceito_Curso = Conceito do ENADE por curso e a&@monvertida em escala de 0 a 10

Idd_conceito_Curso — IDD conceito por curso e cérgmnvertido em escala de 0 a 10

Av_disc_docente = indice divulgado pela IES sobravaliacdo dos alunos quanto a

qualidade docente.

A Tabela 6 apresenta as variaveis alocadas no 3iicéimpus.
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Tabela 6

Descricao das variaveis selecionadas no nivel dopmés (k)

Variaveis Composicao Observacao

Campus Numérica NuUmero de identificagdo do campus
Av_disc_infra_estruturanota de 1 a 10 Avaliacdo da infra-estrutura daggl8s discentes
Av_disc_servicos notade 1a 10 Avaliacao dos gesvila IES pelos discentes
Av_disc_comunicacao notade 1a10 Avaliacdo dauoicacéo da IES pelos discentes
Av_disc_hiblioteca notade 1al10 Avaliacao daibibta da IES pelos discentes
Av_disc_portal nota de 1 a 10 Avaliacdo do portalHEsS pelos discentes
Av_doc_infra_estrutura notade 1a 10 Avaliacainfta-estrutura da IES pelos docentes
Av_doc_servicos notade 1a 10 Avaliacdo dos sesui@ IES pelos docentes
Av_doc_comunicacao notade 1a 10 Avaliacdo da o@agado da IES pelos docentes
Av_doc_biblioteca notade 1al0 Avaliacdo do biklta da IES pelos docentes
Av_doc_portal notade 1al0 Avaliacao do portalEta pelos docentes

Campus = variavel numérica que identifica o canyaumndo de 1 a 4

Av_disc_infra_estrutura = média da avaliacdo redhlzpelos discentes para o item infra-
estrutura

Av_disc_servicos = média da avaliacdo realizadaspdiscentes para o item servigos

Av_disc_comunicacdo = meédia da avaliacdo realizpe®s discentes para o item
comunicagao

Av_disc_biblioteca = média da avaliacéo realizaglagpdiscentes para o item biblioteca

Av_disc_portal = média da avaliacéo realizada peéissentes para o item portal

Av_doc_infra_estrutura = média da avaliacdo redfizpelos docentes para o item infra-
estrutura

Av_doc_servicos = média da avaliagao realizadaspdid@entes para o item servigos
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Av_doc_comunicacdo = meédia da avaliacdo realizadl@spdocentes para o item
comunicagao
Av_doc_biblioteca = média da avaliacédo realizadaspdocentes para o item biblioteca

Av_doc_portal = média da avaliacdo realizada pgtaentes para o item portal

Inicialmente os resultados apresentavam médiandoide 1 a 5. Esse resultado foi
multiplicado por 2 para se obter uma escala de I0.aAlgumas variaveis, como as
varidveis CRA, variaveis institucionais que abranbiblioteca, portal, servicos,
comunicacao e infra-estrutura; além da analisauaflet no questionario socioecondémico
para composicdo das variaveis Z QSE_CE, Z QSE_Dmc@n QSE_infra_estrutura e
Z_QSE_FG, foram calculadas para chegarem nos géxdinpregados nas analises. Afim de
esclarecer os procedimentos adotados para a cay@podessas variaveis € apresentado

abaixo os critérios empregados.
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Coeficiente de rendimento académico - CRA

Optou-se pelo calculo do CRA, ao invés de utilizar notas das disciplinas
individualmente. Esta decisdo foi embasada nostapwntos da pesquisa de Lemos e cols.
(2008), onde apresenta que o emprego do coeficecadémico apresenta indices de
correlacdo mais elevados em comparacdo aos remiltdstidos quando se emprega as

notas por disciplina.

Mas, para que tal coeficiente fosse obtido, houvaci@scimo da carga horaria
correspondente a estas disciplinas de acordo canfamacoes obtidas da IES no banco
de notas das disciplinas cursadas por aluno. Eé&s@plinas apresentam uma codificacéo e
sua carga horaria pode variar de acordo com ocalorem que esté inserida. Assim, para
gue se procedesse a uma correta insercdo da aadyea(CH) na base de célculo foram
utilizadas as informacdes disponiveis na graddctlar apresentada no site na instituicao
de ensino. Estas grades curriculares sdo apreasnfaar curso e curriculo e estdo
disponiveis no Anexo 1 para o curso de Administyag® Anexo 2 referente ao curso de
Direito e o0 Anexo 3 com a grade curricular do cullsoPsicologia. No caso do curso de

Psicologia, essas informagdes foram conferidasuynante com a coordenadora do curso.

Com o acréscimo da CH nos bancos de dados dasdastasciplinas, procedeu-se
ao célculo da média por disciplina, de acordo camparametros institucionais. Desta
forma, para os alunos dos trés cursos selecionAdosinistracdo, Direito e Psicologia, as

médias das disciplinas foram calculadas para aptiss cursadas da seguinte forma.
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Para cada disciplina cursada dentre os anos de&086 foi considerada 90% da
média das notas da N1 e N2 (notas do primeiro enskegbimestre) acrescida de 10% da
nota da prova pluridisciplinar programada para @osempre no final do primeiro

semestre.

No ano de 2006 os cursos de Administracdo e Pgjieoirrescentaram a avaliagcao
final (AF), e a média da disciplina era calculadasiderando a média da N1 e N2. No caso
da média ser inferior a 6, 0 aluno era submetidona avaliacéo final, onde a nota desta
prova era somada a meédia ja obtida e novamenteéidvpor 2. Nos casos em que o aluno
ainda participou da prova pluridisciplinar a médéa calculada considerando 90% da
média da soma da N1 e N2 com 10% da nota da pkissa média fosse inferior a 6 o

aluno era submetido a avaliacéo final e esta ravteada a média anterior e dividido por 2.

Apés o célculo das médias de cada disciplina docaprocedeu-se ao calculo do
coeficiente de rendimento académico (CRA). Pam &&tulo foi levado em consideragéo
as meédias de cada disciplina cursada, multiplicpdia carga horaria da respectiva
disciplina. A soma deste célculo foi dividida pelamatéria das CHs das disciplinas
cursadas por aluno. A formula de calculo do CRAzatila neste estudo € equivalente ao

modelo empregado pela Universidade Federal Flurae€003):

CRA = (C1xN1) + (C2xN2) + ... + (CnxNn)pnde
Cl1+C2+..+Cn

C1 = carga horaria da disciplina 1

N1 = nota obtida na disciplina 1
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Apos o célculo do CRA procedeu-se a uma analiseritiea dos resultados obtidos,

a fim de verificar a pontuacdo média por curso.

Tabela 7

Estatisticas descritivas do Coeficiente de Rendioné&tadémico por curso dos alunos
ingressantes

CRA
Curso Variac&o M DP
Administracéo 2,5-8,6 6,7 1,07
Direito 4,59 - 9,16 7,7 1,05
Psicologia 3,39 - 9,36 7,4 0,97

Pode-se notar que a menor média foi obtida no aesaddministracdo. Esse curso
€ 0 Unico, entre os trés avaliados, que apresemteas nos 4 campi da IES selecionada. O
curso de Direito apresenta a maior média e as natama superior aos outros dois cursos
e a nota maxima acima de 9. No entanto, esse éuosque obteve 0 menor conceito no
ENADE de 2006, conceito igual a 2. Os CRAs obtidesada aluno foram transportados
para o banco de dados do ENADE2006. Todos os asijdtt Banco do ENADE que néo
apresentavam o CRA foram excluidos da amostraaDesna, foram encontrados apenas

394 participantes, sendo estes todos ingressamtieslADE 2006.

Variaveis institucionais

Outras variaveis empregadas foram extraidas naigrffs de estudo por meio das

bY

informacdes levantadas e disponibilizadas em sigtitucional referente a avaliagédo

discente e docente. Estas informacdes sdo de ssdplidade da Comissdo Permanente de
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Avaliacdo referente a avaliacdo institucional gbeaage a qualidade da infra-estrutura,
servicos, biblioteca, portal, comunicacdo e tambl@navaliacdo da qualidade docente, de

acordo com a opinido dos discentes matriculaddE®a

Nesta avaliacdo institucional, o questionario ddeteo de dados previa o
levantamento de informacgdes referentes a infratesér, servicos, comunicacao, biblioteca
e portal. A infra-estrutura foi avaliada por meie 8 questdes que compreendia as
instalagbes do campus em geral; instalagbes paralages especificas, laboratorios,
escritorios modelos, cartérios, etc.; instalagbeslaboratorio de informatica; espacos
destinados a eventos académicos e culturais; mecansdiovisuais (projetos multimidia,

TV, video, retroprojetor, etc).

No item servicos a avaliagdo contou com 9 questéérentes a central de
atendimento, o fale conosco, a central de coordende cursos, lanchonete, empresa de
fotocOpia, outras empresas como banco, estacionamancleo de empregabilidade,
atendimento psicopedagogico (NEP) e limpeza e ingielos ambientes. O item
comunicacgao foi composto por 3 questdes que lenaatapinido sobre as publicacbes em

guadros de aviso, informagdes enviadas por e-niafbemativo Express.

Na avaliacdo da biblioteca 8 questdes abarcavamirado sobre as instalacoes
gerais; os ambientes para estudos individuais grapo; a disponibilidade, manutencéo e
conservacdo dos computadores para pesquisas n@etnte sistema de informética que
controla as consultas e empréstimos de livroseovadibliogréfico; os prazos oferecidos
para empréstimo; os servi¢os oferecidos pela idgeoe o atendimento dos funcionérios. E

o item portal avaliou com trés questdes que aidacie de localizacdo dos servicos e
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conteudos (navegabilidade); a qualidade e releséadeis informacdes e atratividade
(beleza). Essas avaliacdes foram realizadas sinealtaente aos discentes e também aos

docentes.

Todas as questbes séo avaliadas em 6 alternatarasepcolha do avaliador. A
ordem de apresentacdo das alternativas no sitengresea mesma, iniciando por néo se
aplica, muito insatisfeito, insatisfeito, medianaeesatisfeito, satisfeito e muito satisfeito.
Os resultados sdo apresentados em graficos demnmhsto percentual de respostas em
cada uma das 6 alternativas apresentadas. Panoweiggmento desses indices houve o
recélculo dessas alternativas. Inicialmente foniglada a alternativa ndo se aplica e para as
demais houve a atribuicdo de pontos de 1 a 5, séndonto para a alternativa muito
insatisfeito e 5 para a alternativa muito satiefe® percentual inicialmente apresentado
entre as 6 alternativas foi recalculado consideyaamknas as 5 alternativas consideradas
para o célculo. Procedeu-se a multiplicacdo dogpéwal apresentado pelo ponto atribuido
a cada uma das alternativas de cada pergunta. e smples dos indices resultantes da
multiplicacdo das 5 alternativas foi efetuado, gdcauma pontuacao de 0 a 5 com 2 casas
decimais. Essas pontuacdes foram somadas entrer@sfas que compunham cada um
dos itens avaliados e divididos pelo total de petag de cada item. Os resultados
encontrados sdo apresentados na Tabela 8 referemtaliacdo discente, distribuidos por
campus, de acordo com o0s levantamentos realizadlzs @omissdo Permanente de

Avaliacdo da IES selecionada.
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Tabela 8

Notas médias atribuidas pelos discentes por itealisado em 2006 segundo Campus

Nota média por Campus Nome
Item Avaliado Campusl Campus2 Campus3  Campus4 Variavel
Infraestrutura 3,736 3,313 3,293 3,612 Infr_disc
Servigos 3,66 3,626 3,423 3,522 Serv_disc
Comunicacgéo 3,701 3,644 3,614 3,718 comun_disc
Biblioteca 3,647 3,683 3,386 3,813 bibli_disc
Portal 3,809 3,732 3,624 3,879 Port_disc

Fonte Comissao Permanente de Avaliacdo da IES selatdona

Observa-se na Tabela 8 que os resultados obtidesempam-se acima da média,
numa escala de 1 a 5 pontos. Nos 4 campi o iteralpfmi o que apresentou maior
pontuacao variando de 3,624 a 3,8VB-8,73 eDP=0,08) e o item infra-estrutura recebeu
a menor pontuacdo em 2 dos 4 campi da MS3(45 eDP=0,20). No geral, as médias dos
5 itens avaliados variou de 3,45 a 3,73, sendo iornd#=0,20. A Tabela 9 apresenta os

resultados da avaliagdo docente, distribuidos fmipas.



85

Tabela 9

Notas médias atribuidas pelos docentes por itentisati em 2006 segundo Campus

Nota média por Campus Nome
Camp Camp
Item Avaliado / Questdo usl us2 Campus3 Campus4 Variavel

Infraestrutura 3,728 3,511 3,952 3,729 infr_doc
Servigos 3,499 3,462 3,603 3,389 serv_doc
Comunicacao 3,961 3,918 4,157 3,888 comun_doc
Biblioteca 3,937 3,894 3,567 4,037 bibli_doc
Portal 3,874 3,641 3,998 3,559 port_doc

Fonte: Comissdo Permanente de Avaliagdo da IESicetsla

Na avaliacdo dos docentes o item comunicacdo gaahmaior pontuacdo em 3
campus com notas variando de 3,918 a 4,18#4(01 eDP=0,11). O item servi¢cos
recebeu as menores pontuacdes também em 3 caMp@$52 eDP=0,07). Todos os 5

itens avaliados apresentaram notas acima da mesliapPesentando resultados médios

variando de 3,52 até 4,01.

Nas duas tabelas acima, referentes as avaliacOessckntes e docentes, foram
acrescentadas os nomes das variaveis agregadasneo e dados unificado. Nessas
variaveis houve a insercao dos valores apresenteoeespectivas tabelas obedecendo ao

numero do campus a qual cada uma dessas notgsifada.
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Questionario socioeconémico

Outra fonte de dados que necessitou uma re-ard@liseiosa para o seu melhor
aproveitamento foi o questionario socioecondmic@ &ho de 2006 este formulario
apresentou 114 perguntas, todas com alternativas(dtgpla escolha variando de 3 a 7

itens de opcdes de respostas. As perguntas foramaas nos seguintes topicos:

Quem é vocé? Como vocé lida com o computadnfo vocé avalia o trabalho dos
docentes e o curriculo do seu curso de graduac@@a®s @s maiores contribuicbes do
curso? Como vocé analisa as condi¢cdes da institlogdle estuda ou estad concluindo o

curso de graduacéo?

Devido ao grande numero de perguntas houve a sidade de organizar um
agrupamento destas questbes e a exclusdo daquelasiq apresentassem uma relagao
direta com o objetivo deste estudo. O que se busesta re-analise foi o agrupamento de
guestdes que trouxessem mais informacdes do adfieiente ao seu desempenho na parte
da formacdo geral da prova, do componente especi@ infra-estrutura da IES, e da
avaliacdo do docente. Os anexos IV, V, VI e Vileggntam as questdes do questionario
socioecondmico que foram agrupadas por apresentauteristicas mais relacionadas ao
desempenho no componente especifico (QSE CE),asfratura (QSE infr), avaliacdo

docente (QSE Ddoc) e formacéo geral (QSE FG), ctispenente.

Apés a selecdo das questbes houve uma soma deg@ntle cada questdo para se
obter um resultado para cada aluno armazenadasdsuena das variaveis criadas QSE

CE, QSE Infr, QSE Ddoc e QSE FG. Para haver ess®,soonsiderou-se que cada
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alternativa 1, 2, 3, 4 e 5 tivessem o0 peso do ndirdarsua propria alternativa. Assim a
alternativa 1 valia 1 ponto, a 2 valia 2 pontosssira sucessivamente. Houve o cuidado
para que as alternativas de cada questdo fossergaméadas de tal forma que

apresentassem em uma escala continua de import&pda essas somas foi calculado o

escore Z de cada pontuacéo obtida em cada umaidie gariaveis ja citadas.

Na andlise desses escores Z por curso e campussi&giaobservar na Tabela 10
gue para o curso de Administracdo de empresas pusfeé 0 que apresenta um menor
namero de alunos e o campus 1 detém a maior pargandstra. Os alunos do campus 1
apresentam a maior média para a variavel Z_QSE oB@tocindice de 0,36 e 0 campus 2 o
menor com -0,11. Para a variavel Z_QSE_FG o cafpagresenta o maior indice com
0,48 e o campus 2 o menor -0,45. Na comparacaoirdtises de todas as variaveis,
somente o campus 4 apresenta seus resultadosvpesiitima de 0,12 e o campus 2

apresenta resultados negativos inferiores a -0,4.
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Tabela 10

Estatisticas descritivas das variaveis elaboradas meio de questdes do questionario

socioecondmico calculadas para o curso de Admenjsto apresentado por campus

Campus Nome da variavel N Minimo  Maximo Média DP Pig?éo
Z QSE_CE 50  -1,332 2,03 0,36426 0,862437 0,121967
Z QSE._infra_estrutura 57 -1,639 1,459 -0,12507 0,743032 0,098417
Campus1l 7 SE infra_docente 53 1,83 1,824 0,10587 0,840744 0,115485
Z_QSE_FG 50  -2294 1537 -0,11415 0,917031 0,129688
Z OSE CE 4277867 1,877 -0,10042 1,07531 0,165924
Z QSE _infra_estrutura 50 -2,524 1,459 -0,10784 1,016208 0,143714
Campus 2 ; ~SE infra_docente 44 2225 1,528 -0,04129 0,916885 0,138226
Z_QSE_FG 45 2,691 1,405 -0,45033 1,15525 0,172214
Z QSE_CE 211408 1,877 -0,01846 0,941186 0,205384
Z_QSE_infra_estrutura 27 <1639 1459  0,4425 0,848648 0,163322
Campus 3, SE infra_docente 23 -1,83 1,33 0,23946 0,806433 0,168153
Z_QSE_FG 23 -1237 1405 0,48041 0,592216 0,123485
Z QSE_CE 12 0,051,495 0,30442 0,907761 0,262048
Z QSE _infra_estrutura 13 -0,311 1,459 0,57362 0,651349 0,180652
Campus4 5 SE infra_docente 13 0053 1231 0,63119 0,391853 0,10868
Z_QSE_FG 13 -0,841 1,273 0,12469 0,622956 0,172777

Na Tabela 11 € possivel observar os indices obtdoa o curso de Direito
oferecido em apenas 2 campus da IES selecionadmPus 3 apresenta um indice melhor
para a variavel Z_QSE_CE, mas ainda é abaixo déaméth resultado de -0,06. O mesmo
campus também apresenta um indice mais elevado gararidvel Z QSE_FG em
comparagado com o resultado obtido pelo campus 2ydxal, o cAmpus 3 € 0 que apresenta

maiores resultados nas 4 variaveis analisadas.



Tabela 11

89

Estatisticas descritivas das variaveis elaboradas meio de questdes do questionario
socioecondmico calculadas para o curso de Direficeaentado por campus

Erro

Céampus Nome da variavel Minimo Maximo Média DP Padrio

Campus1l Z QSE_CE 42 -2,86 1,801 -0,23129 1,057966 0,163248
Z QSE _infra_estrutura 45 -2,966 1,459 -0,11472 1,035858 0,154417
Z_QSE_infra_docente 40 -3,608 1,528 -0,68703 0,969918 0,153357
Z QSE_FG 44 -2,426 1,537 0,14109 0,936597 0,141197

Campus 3 Z QSE_CE 52 -2,478 1,801 -0,06093 1,008925 0,139913
Z QSE _infra_estrutura 55 -2,081 1,459 0,15525 1,081962 0,145892
Z QSE_infra_docente 52 -3,805 1,725 0,1526 1,126664 0,15624
Z QSE_FG 54 -2,162 1,537 0,15744  1,02653 0,139693

A préxima tabela apresenta os resultados por cashpesirso de Psicologia. Como

€ possivel observar, esse € 0 curso que apresemn@r amostra que respondeu as

guestdes do questionario socioecondmico. Os reaslitabtidos demonstram que o campus

2 apresenta um melhor indice para Z_QSE_CE, mak abaixo da média e para a

variavel Z_QSE_FG o campus 3 apresenta a maioraneédn resultado de 0,54.

O que se observa de uma maneira geral é que Wsades obtidos pelos 3 cursos

na variavel Z_QSE_FG é sempre maior nos campubzZadas em grandes cidades do que

nos campus localizados nas cidades do interiorgbaul
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Tabela 12

Estatisticas descritivas das variaveis elaboradas meio de questdes do questionario
socioecondmico calculadas para o curso de Psicalagresentado por campus

Erro

Campus Nome da variavel N Minimo Maximo Média DP Padrio
Campus2 Z QSE_CE 39 -2,172 1,877 -0,00559 0,970594 0,155419
Z_QSE_infra_estrutura 54 -2,966 1,459 -0,24584 1,043649 0,142023
Z_QSE_infra_docente 52 -2,423 1,725 0,10322 0,950545 0,131817
Z QSE_FG 53 -2,426 1,537 -0,26247 1,097569 0,150763
Campus3 Z QSE_CE 22 -1,943 1,953 -0,17193 1,055906 0,22512
Z QSE _infra_estrutura 23 -2,966 1,459 0,13111 1,222816 0,254975
Z QSE_infra_docente 22 -3,805 1,725 -0,15127 1,255871 0,267753
Z QSE_FG 23 -0,973 1,273 0,5436 0,585301 0,122044

Outra avaliacdo na qual os alunos foram convidadgerticipar diz respeito a
avaliacdo docente. Ao final de cada semestre o®slpoderiam opinar sobre a qualidade
do docente respondendo a 4 questdes que compreerdididatica do professor, o
conteudo ou conhecimento do professor, o processvaliacdo e o relacionamento. Todas
as questdes eram respondidas em uma escala l&kértpodntos (excelente, bom, regular,
ruim, péssimo e ndo se aplica). Diferente dos Getst técnicos institucionais, onde os
resultados eram apresentados apenas em percafguaspostas em cada item da questao,
neste os relatorios ja apresentavam uma médiargo docente variando de 0 a 5 em cada
uma das questdes, sem a apresentacdo do desvim pBdses resultados foram apurados
pela instituicdo por curso e campus. A partir dessesultados divulgados no site
institucional, procedeu-se a coleta dos indicescalda questdo, por curso, campus e

semestre. Essas notas foram somadas por cursopas@rextraido uma nota para cada
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curso sendo diferenciado pelo cAmpus. Na tabskgair sdo apresentados aos resultados

obtidos neste item.

Tabela 13

Nota média atribuidas pelos discentes aos docgruesurso

Campus
Curso Var
Campusl Campus?2 Campus3 Campus4
M M M M
Administracio 4,238 4,125 4,175 4,25 aval_doc
Direito 4,2 0 4,825 4,25 aval_doc
Psicologia 0 4,213 4,325 0 aval_doc

Fonte: Comisséo Permanente de Avaliacédo da IESicetzla

E possivel observar que de um modo geral o cogoerde foi bem conceituado
pelos discentes participantes da pesquisa. Coasidierque a pontuacdo variou de 1 a 5
todas as médias obtidas estdo acima de 4, o quendem satisfacdo por parte dos alunos

guanto a qualidade e conhecimento dos professores.

Banco de Dados

Conforme ja explicitado no item dos participantiesam utilizados o Banco de
Dados do INEP disponivel no LaBape por meio dogbooDbservatorio do ENADE, um
banco de dados fornecido pela IES selecionada conotas das disciplinas cursadas no
periodo de 2005 e 2006 pelos alunos dos trés cersssdados disponibilizados no site
institucional pela Comissdo Permanente de AvalidCi®A) da IES referente as avaliacdes

de discentes e docentes quanto a estrutura e abveesvicos da instituicdo de ensino.
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O banco do ENADE contém a prova do ano de 2006atlosos ingressantes e
concluintes, nas notas brutas e padronizadas dsafdo geral (FG) e do componente
especifico (CE), o IDD indice e o IDD conceito,anceito ENADE, dados do aluno como
sexo, idade e CFP. Traz também, os dados das 1#4tdgs do questionario

socioecondmico da amostra analisada.

A este banco unificado foram acrescentadas maisvaifaveis contendo o0s
resultados da avaliacdo da IES dos discentes entdscelos cursos avaliados. A 112
variavel acrescentada refere-se a avaliagdo docealigada por meio de pesquisa junto

aos discentes, sendo os resultados obtidos porduoesite institucional.

Foram consideradas no presente estudo as informag@ebase de dados do
INEP/MEC, sendo, os resultados das provas do coemperespecifico e geral do ENADE
do ano de 2006 dos cursos de Administracdo, Dieeisicologia, além das informacdes
referentes ao questionario socioeconémico preeagbélios participantes das provas. A
Tabela 14 apresenta o nimero total de participatdtgzocesso avaliativo ENADE 2006,

separados em ingressantes e concluintes.

Fonte de dados e participantes

A partir da amostra total apresentada na Tabelaoldstudo seguiu analisando
apenas os resultados das provas do ENADE e doignuésb socioecondmico do ano de
2006 de uma universidade do interior de Sdo Paeltvéd cursos disponiveis nos quatro

campus desta instituicao.
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Tabela 14

Numero de participantes do ENADE em 2006 por moogmicurso

Numero de estudantes

Momento de curso

N° %
Concluinte 212443 43,42%
Ingressante 276750 56,58%
Total 489193 100,00%

Apbs a selecao realizada no banco de dados fompeid INEP, foi selecionado o
codigo da instituicdo de ensino pretendida. For@ralizados 1.105 alunos distribuidos em
7 cursos. Deste total, 491 alunos sdo do cursodieistracdo, 336 alunos do curso e
Direito e 213 alunos do curso de Psicologia, tmaaldo 1.040 participantes. Foram
excluidos da amostra 62 alunos do curso de Turigmayticipante do curso de Biologia, 1
de Computacédo e Informatica e 1 aluno no cursordgelharia — Grupo lll, sendo estes

trés ultimos referentes ao ENADE 2005 e que nd@asam a prova naquele ano.

A IES selecionada apresenta quatro campus. Na dabel é apresentada a
guantidade de alunos ingressantes e concluintewasiys por curso e campus. Faz se
necessario a apresentacao detalhada dessas indesnagna vez que o desempenho

académico podera variar de um campus para ougergé a um mesmo curso.
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Tabela 15

Numero de alunos ingressantes e concluintes porpaénda IES que participaram do
ENADE em 2006

NUmero de alunos por Campus

Momento do Total por
Curso
curso Céampus 1 Campus 2 Céampus 3 Céampus 4 curso
Administracédo 85 82 44 25 236
) Direito 71 0 100 0 171
Concluintes
Psicologia 0 79 25 0 104
Total por campus 156 161 169 25 511
Administracédo 96 81 48 30 255
Ingressante Direito 75 0 20 0 165
Psicologia 0 76 33 0 109
Total por campus 171 157 171 30 529

De acordo com a Tabela 15, referente a distribud@® alunos participantes do
ENADE em 2006, observa-se que do total de 1.04fblastes 529 séo ingressantes e 511
concluintes sendo que 40,8% séao do sexo masculi®9286 sdo do sexo feminino. Todos
os trés cursos selecionados, Administracdo, DieeiRsicologia apresentam os resultados
dos alunos no ENADE em mais de um campus, sendo queso de Administracdo possui

oferta de vagas nos 4 campus da IES em estudo.

Além do banco de dados com os resultados do ENADEesente estudo utilizou
as médias do desempenho académico dos estudabtielssoao longo do processo de
formacao académica. No entanto, nos bancos des disjmonibilizados pelas IES estavam
apenas as notas dos alunos que participaram no END6 como ingressantes. Do total

inicial de 1.040 alunos do ENADE foram localiza@dp&nas 394 alunos no banco de notas
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da IES, o que resultou em uma perda significatevalgeitos. Destes 394, 186 sdo do curso

de Administragéo, 122 de Direito e 86 de Psicologia

Tabela 16

Estatisticas descritivas da idade dos alunos pos@e campus segundo o género

Feminino Masculino

NUmero de Idade NGmero de Idade
Curso por campus alunos M DP alunos M DP
Administracdo - campus 1 46 22,72 4,80 26 22,12 3,83
Administracdo - campus 2 28 24,75 7,07 28 23,29 7,28
Administracdo - cAmpus 3 19 24,53 4,69 14 29,86 10,24
Administracdo - cAmpus 4 14 25,07 6,43 11 27,00 3,87
Direito - Campus 1 24 23,58 8,41 27 25,44 8,88
Direito - Campus 3 39 27,41 7,36 32 31,16 9,79
Psicologia - campus 2 45 23,78 6,28 13 25,00 8,90
Psicologia - campus 3 19 26,26 6,65 9 29,00 8,00
Total 234 160

A tabela acima apresenta a distribuicdo de esteglgmir curso e seu respectivo
campus, considerando as variaveis, género e idd@enalise por género, a amostra é
composta por 160 alunos do sexo masculino (40,6p0y 34 (59,4%) do sexo feminino.
As idades destes participantes no ano de 2006, ntoreen que participaram do ENADE,
variavam de 17 a 52 anos para o sexo feminins24,6; DP=6,6), com uma maior
concentracdo de participantes na faixa etaria da B8 anos. Para os homens a idade
variou de 18 a 60 anodV€26,3;DP=8,5) com uma maior concentracao na faixa etaria de

18 a 29 anos.
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Procedimento e Analise de Dados

A presente pesquisa, considerando identificar quaigveis contribuem para a
predicdo das notas no ENADE a partir de variaveiitivas associadas ao desempenho
de estudantes universitarios, emprega os modelostragdos nas analises apresentadas
pelos autores (Kreft, 1987; Hox, 2002; Ferrdo, 2068ram consideradas para a analise
dos modelos multiniveis das correlacdes as vadadescritas na Tabela 4 para o nivel 1
(). A Tabela 5 apresenta as variaveis empregadag/ab2 cursojj e a Tabela 6 descreve
as variaveis utilizadas no nivel 3 campkis Todas essas variaveis foram apresentadas no

item definicdo das variaveis.

Os niveis previstos para a modelagem foram trés.phlmeiro nivel o aluno
identificado poii, 0 segundo o curgce o terceiro nivel € o campks De acordo com
Hox (2002) o método de analise multinivel pode egar para a construcdo dos modelos

até 5 niveis hierarquicos.

Etapa 1

Na primeira foi analisado um modelo sem nenhumaavelr explicativa (M1),
apresentando apenas um intercepto fixo considerasddrés niveis. Esse modelo é
conhecido como modelo nulo. Nesta primeira an@lisével 3 que corresponde ao campus
(k) apresentou resultado igual a zero para o eteitoerro padrdo). Por esta razdo, esse
nivel foi desconsiderado das andlises e os modehgsegados passaram a ter apenas 2

niveis, sendo o aluno e o curso. A variavel curspregada € o resultado da interacéo entre
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0 curso e 0 campus. Provavelmente essa interagadtado no efeito obtido logo na

primeira analise. Desta forma, a equagcdo empragadtapa 1 é:

Yii = yoo+ l-'IOJ' * ei (11)

Onde,
Y € anota do aluno do ENADE2006 (desempenho)

Yoo € O intercepto com valor fixo igual a 1

Uy, € © residuo do nivel 2 - escola

3] € o residuo do nivel 1 — aluno

O modelo nulo proporciona uma estimativa da cacd intraclasse (I.C.C) dado

por p calculado pela equacéo:

e O (47

- 2+ 2
ae auO

BN

Onde %, refere-se a variancia dos residugsdo nivel do curso &% diz respeito a
variancia dos residuog @o nivel do aluno. De acordo com Lee (2008) somguésdo o
valor do I.C.C for maior que 10% da variancia tatal resultado deve-se considerar os

métodos multiniveis para a analise dos dados.
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Outra medida extraida do modelo nulo é a refegéthodeviance que em suma, de
acordo com Hox (2002; Ferrdo, 2003; Lee, 2008atsat de uma medida de desajuste do
modelo. Quanto menor for a medida entre um modelot®, indica que os dados estdo se
ajustando melhor ao modelo proposto. Assim, quamoor odeviance maior o ajuste
obtido. Para o célculo desse ajuste é empregadeste . Para isso é necessario a
subtragcdo dodeviance do modelo 2 e 1 (M1 — M2) e dividir o resultadapdiferenca de
parametros (graus de liberdade) do (M1 — M2). @uidldo teste? deve ser feito a cada
insercdo de um novo modelo. Assim, o proximo calautluira (M2 — M3) até o modelo 5.

Os resultados obtidos no tegfelevem ser superiores ao valor critico de 1,96.

Etapa 2

Nesta etapa foram criados 4 modelos logisticos,),(i23), (M4), e (M5). Nesta
fase foram inseridas todas as variaveis explicativa nivel do aluno. No entanto, foi
inserido primeiro apenas a variavel CRA2006, ctuistio assim o modelo 2 (M2). Nesta

etapa, o modelo 2 utiliza a equag¢do empregadaapa Bt acrescentando a variavel CRA:

Yii :yoo+CRA +uoj+eli (18)

Na simulacdo do modelo 3 foram inseridas mais &wveis. No modelo 4 foram
incluidas mais 7 variaveis e excluida 1 por aptasemnm efeito muito préximo de zero. No

modelo 5, foram excluidas todas as varidveis que agdresentaram significancia e
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acrescentados as variaveis referentes a escolarittagai e da mée, faltas e as 4 variaveis
extraidas do questionario socioecondmico. De acoodo 0 descrito na pesquisa de Laros
e Marciano (2008), a insercdo das variaveis dol mizealuno indica que os componentes
de variancia que correspondem aos coeficientefixsins em zero. Inicia-se pelo nivel 1,
pois, é nesse nivel que se apresenta 0 maior nudeereariaveis explicativas o que
ocasiona a obtencado de coeficientes mais acuradosreide da inclusdo da maior parte

das variaveis selecionadas. O modelo € dado peraufé:

Neste modelo, segundo Hox (2000) é assumido qua cadgse (j) apresenta um
intercepto e uma inclinacdo diferente. Este modelalescrito como um modelo de
componentes aleatorios, pois ndo apresenta o epterdixo. Nesta etapa, é estimada a

contribuicdo de cada variavel explicativa insendanodelo.

Para cada variavel inserida foi calculado o razéioteste Wald, que trata da anélise
da variancia e o erro-padréo. Essa variancia davsignificativamente diferente de zero e
isso é constatado quando os valores obtidos s@wiggs ao valor critico de 1,96. Todas
as variaveis que apresentaram resultados abais®e dedor critico foram excluidas do

modelo.

Etapa 3

Nesta etapa foram incluidas todas as variaveiicakipas do nivel do curso, no
modelo (M6). Nesta etapa, as variaveis que havidmselecionadas para o nivel 3 foram

incluidas como variaveis no nivel 2, para testaspeis efeitos.
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Etapa 4

Nesta etapa foram criados mais dois modelos, 9 8M3 (M8). Foram analisadas
quais as variaveis no nivel do aluno predizem oltaato do CRA2006. Nesta etapa foram
consideradas as variaveis turno de estudo, sexmtidade de filhos, estado civil, etnia,
renda, financiamento estudantil, bolsa de estudgsplaridade dos pais, faltas e as

variaveis elaboradas por meio do questionario sgoi@dmico.

As estatisticas descritivas foram rodadas no pnogr@PSS 17.0 referente a analise
dos participantes e as médias das notas. As emahmiltinivel foram realizadas no

programa MIwiN versado 2.18 (Rasbash, Steele, Brofv@mldstein, 2009).
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Resultados

Apobs o levantamento realizado com as informac¢éesidas no banco de dados do
INEP separando as variaveis de interesse parssergesestudo, e também, a elaboracdo de
outras variaveis compostas a partir de informapé@genientes da propria IES. O banco de
dados foi organizado de forma hierarquica a fimatknder as exigéncias do método
estatistico empregado neste estudo. No total sa@iddveis, sendo 24 no nivel do aluno

(i), 4 no nivel do curso (j) e 10 no nivel do camspu

As andlises foram realizadas de acordo com aspa®tja apresentadas. Desta
forma, a cada etapa, um determinado grupo de \&si@ra inserido nas analises, até que
todas puderam ser testadas. A cada grupo de vigri&@ permaneciam no programa
MIwiN 2.18 aquelas que apresentavam significangtatistica, sendo entdo, testadas

novamente com um outro grupo de variaveis.

Os resultados apresentados inicialmente referem-aaalise individual de duas
variaveis, consideradas nesse estudo que se redereimsempenho académico do aluno: a

nota no ENADE e o CRA.

Nota ENADE 2006

A nota geral dos participantes desta pesquisa nACEN2006 reflete a soma da
formacéo geral e do componente especifico constamteganco de dados divulgado pelo
INEP. Como pode ser observado na tabela a seguyrso de Psicologia foi o que

apresentou o melhor desempenho médio com notaandaride 0 a 6,5. O curso de



102

Administracdo apresentou as menores notas e no derDireito pode ser constatado a
maior diferenca entre as médias dos 2 componeatgsava, sendoM=4,1 eDP=1,75)
para FG eNI=2,6 eDP=1,22) para CE. De uma forma geral, os ingressalies3 cursos
apresentaram meédias maiores para 0 componente rdecg@o geral da prova em

comparagdo com as notas do componente especiima geral.

Tabela 17

Estatisticas descritivas das Notas do ENADE 2006 quuso segundo componente da
prova

Notas por componente da prova

Curso Componente
Variacéo Nota Geral Formacéo Geral Especifico
M DP M DP M DP
Administracdo 0-6,38 34 1.4 39 1,8 3,2 1,47
Direito 0-6,0 3 1,2 4,1 1,75 2,6 1,22
Psicologia 0-6,5 4,1 1,3 4,2 1,4 4 1,46

Vale ressaltar que as notas foram analisadas n@eelaecde 0 a 10 e que o
componente especifico € composto por diferentess,itportanto, médias menores néo
significam necessariamente que os alunos sao paoesjue tiveram pior desempenho na
prova especifica de seu curso em 2006, do que emgemnho dos outros na prova

especifica do curso correspondente.
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Analise Multinivel

O primeiro passo neste trabalho foi analisar oslggbr meio do modelo sem
nenhuma varidvel explicativa, denominado de modallo (M1). Para isso foram
considerados na analise os trés cursos. Nesteigrimemento os dados foram analisados
em 3 niveis, sendo o nivel 1 o do aluppd nivel 2 do cursg)(que aparece nas equacdes
como sendo Curso_campus, e o nivel 3 do campugue distribuidos entre os campus
correspondem a quatro cursos de Administracdo @omos de Direito e dois cursos de

Psicologia.

No modelo apresentado pelo programa MIwiN 2.18 farome anotacdo abaixo, a

variavel nota-ENADE ja havia sido incluida nos tnéseis.

Considerando que as notas do ENADE seguiram digtéb normal com médigB
e varianciaQ), a equacdo de regressao do modelo correspofidefly constante que

apresent$, como sendo o intercepto e as variancias do esmiwveis 1, 2 e 3:

NOTa_ENADE—ahmoAmno, Curso_campus, Campus - N(‘XB’ Q)
NOta,ENADEfaluno.{!uno, Curso_campus, Campus = ﬁl).s‘e’una_. Curso_campus, Campwlntercepto (19)
+

ﬁl}.s‘e’unu: Curso_campus, Campus = }63 +v 0 Camypus u 0 Curso_campus, Campus +e U4 luno, Curso_campus, Campus (20)

[V ”C’*’”Pw:l ~NO. Q) : Q= [Gm]

~NO. ) 5 2, [52]

[ﬂ OCurso_coampus, C‘amp:.s:l

~NO. Q) Q.7 [2]

[e Udlurno, Curso_campus, Campz.s]

-2*loglikelihood(IGLS Deviance) = 1112.366(371 of 371 cases in use)

Figura 1 Modelo 1da etapa 1 antes do procedimento de asion Fonte: Dados Brutos.
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Apo6s o procedimento de estimacdo notou-se queianeéa do nivel 3 foi 0. Isso
indica que ndo ha variabilidade entre campus, cordgode ser observado na anotacao

abaixo:

Nom—ENADE—allmo,dfuno, Curso_campus, Campus - N(‘XB’ Q)

NOTa_ENADE_ahmoA!um, Curso_campus, Campus = ;GDAe’uno_. Curso_campus, Campwlntercepto
(21)
(22)

180,4 luno, Curso_campus, Campus =3.69 (O 149) v 0 Campus Tu 0Curso_campus, Campus te 0dluno, Curso_campus, Campus

[Vocampes] ~ N0 @) 5 Q. [0.000(0.000) ]

[# 0o campue comps |~ N+ ) F Q™ [0.151(0.089) ]

[eD,‘fﬂ'u??ﬂ,cwsﬂ_:ampwr(:'mpw] ~N@O. Q) : Q.= [1.136(0.084)]

-2*loglikelihood(IGLS Deviance) = 1112.366(371 of 371 cases in use)

Figura 2 Modelo 1 da etapa 1 ap0s o procedimento de egiimn&onte: Dados Brutos.

De acordo com Pal4cios e Laros (2009) a falta d&n@a no nivel 3 ocorreu
porque este nivel ndo apresenta uma quantidadeidades suficiente para se observar
variabilidade e posteriormente, a verificagdo do skito. Aponta que uma quantidade
proxima de 10 unidades (campus) torna-se insufeeipara tal analise. Considerando que
no presente estudo o quantidade de campus é bear qeno minino proposto pelo autor,
fica entdo evidenciado que a quantidade insufieigl® unidades (cAmpus) ndo permitiu

verificar possiveis variancias.

Desta forma, ndo faz sentido manter esse niveanalses seguintes uma vez que

ndo ha contribuicdo nenhuma para os resultadosndtelo nulo e em todas as analises



105

posteriores foram consideradas apenas 2 nivesatudo () e o do cursg); Os resultados
sdo apresentados na tabela abaixo. Nesta anéliserfsiderada a amostra total de 371

alunos.

Tabela 18

Estatisticas descritivas dos coeficientes das vaigexplicativas do Modelo 1

Variaveis explicativas Modelo 1 (nulo)
Efeito fixo Efeito E.P. Razdo-t
Intercepto 3,697 0,149
Efeito Randdmico - nivel 2
Variancia — entre cursos 0,151 0,089 1,70*
Efeito Randdmico - nivel 1
Variancia entre alunos 1,126 0,084 13,40%**
Correlagéo intracursos 0,1182
-2 log(verossimilhanca) DevianceM1 1.112,366
NUmero de pardmetros estimado em cada modelo 3

valores aproximados da Tabela normal (curva normal)

*Significativo ao nivel de 0,05 - ** Significatb ao nivel de 0,01 - *** Significativo ao nivéé 0,000

A Tabela 18 apresenta um valor para o interceptd,6@/. A variacao deste valor
foi parametrizada na escala de 0 a 10. O valodobhtidica a média geral dos alunos na
prova do ENADE2006 dos trés cursos analisados.ridmvaa do intercepto mostra que esta
média é praticamente estavel para todos os cutstsste de Wald (razdo-t) apresenta a

variancia do nivel 2 como ndo sendo significativaraediferente de zero, pois o valor
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calculado entre a variancia e o erro-padréo é iguh[70 p<0,05), um pouco abaixo do

valor critico de 1,96.

Isso pode indicar que de uma forma geral, a poadahilidade é obtida quando a
amostra apresenta caracteristicas de homogeneldadmtanto, a explicacdo mais logica
neste caso continua sendo a informacdo dada péci®ale Laros (2009) referente a
quantidade insuficiente de unidades existentesived 8. Segundo Kreft (1996, conforme
citado por Laros e Marciano, 2008) o numero mirdeounidades seria entre 30 a 50,
guantidade necessaria para verificar se a amosgsupcaracteristicas de homogeneidade.
Cabe lembrar que séo trés cursos distribuidos exttagodmpus, totalizando a quantidade
de 8 unidades neste nivel (4 cursos de Adminisitagé&de Direito e 2 de Psicologia).
Embora a variancia neste nivel ndo superasse ¢telionitico de 1,96, seu valor esta
proximo, 0 que sugere que a inclusdo de mais cumessie mesmo modelo contribuiria para

a melhoria desta variancia.

A variancia entre alunos apresenta efeito iguallddl, o que indica que dentro dos
cursos existe variabilidade entre os escores abpetos alunos na prova do ENADE 2006.
O teste de Wald evidéncia uma diferenca signifieatiente diferente de zero apresentando

um valor igual a 13,40 (p<0,000). Este valor est& lacima do valor critico de 1,96.

A correlacéo intracurso (Ferrdo, 2003 denominanttaglasse) obtida foi de 0,1182
0 que significa dizer que aproximadamente 11,82%adé@ncia das notas do ENADE 2006
podem ser atribuidos ao nivel do curso. De acoaio tee (2008), somente quando o
valor do I.C.C for superior a 0,10 é que se juwstifa utilizacdo dos modelos de analise

multiniveis ao invés de uma regresséao simples.



107

O devianceé uma medida que indica o desajuste do modeleEao aos dados e
ndo deve ser interpretado de forma isolada. O tegkulobtido em um modelo deve ser
subtraido do resultado do modelo anterior e obterasultado positivo. Assim, um modelo
posterior deve apresentar um valor menor do queodeln anterior. O resultado obtido
deve ser dividido pelo nimero de graus de liberd@degraus de liberdade referem-se ao
namero de parametros incluidos no modelo. No modelo (M1) foram estimados trés
parametros, o intercepto, a variancia dos residioosiivel do curso e a variancia dos
residuos do nivel do aluno. O resultado do tgSteferente aaleviancede (M1) é de
370,79. Esse valor devera ser comparado com oftadss dos proximos modelos de
regressdo e analisar a sua performance. O espérape tanto aleviancequanto o
resultado do testg” apresentem valores menores indicando que o ajfisteado ao

modelo por meio da insergdo de novas variaveisaglgtquado.

Outro fato importante diz respeito & andlise dessduos. De acordo com Ferrdo
(2003) é necessério analisar se os residuos segoandistribuicdo normal. Para tanto,
utiliza-se um gréafico de dispersédo (QQ-plot) queespnta no eixd’ (U,) 0s residuos
padronizados, ou seja, ordenados, e no Xi@e valores esperados extraidos da distribuicédo
normal padrdo do nivel em analise. O grafico daai@ apresenta a distribuicdo desses

residuos no nivel 1.
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Figura 3- Distribuicdo dos residuos do nivel 1 do alyhd=onte: Tabela 18.

E possivel observar que este grafico apresentadistribuicio em uma linha reta
formando um angulo de 45° com os eixos dos 394lastes da amostra. Isso indica que a
distribuicdo dos residuos no nivel 1 seguem untaldigzdo normal, o que indica que nao

houve violacdo do pressuposto da normalidade.
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Figura 4 - Distribuicdo dos residuos do nivel 2 do cupsd=pnte: Tabela 18.

O grafico apresentado na Figura 4 se refere addu@s do nivel do curso. Nota-se
gue os 8 cursos, apresentam uma distribuicdo npoomglie indica que o0 pressuposto da

normalidade foi obtido.

Concluindo esse primeiro modelo multinivel, emespta etapa 1, as analises foram
realizadas com 2 niveis hierarquicos ao invésé@se ttomo preconizado anteriormente. Na
primeira analise deste modelo com os trés niveiapacurso e campus o que se observou
foi que ndo havia variancia alguma para o nivet@forme expliconforme citado por
Palacios e Laros (2009) referente a quantidade nidades inseridas nos niveis mais
elevados. Outro fato que pode justificar os redokaquando analisados os trés niveis é
defendido por Hox (2000) que indica que nas argltgen mais de 2 niveis & necessario

criar interagfes entre o segundo e o terceiro niwetando as analises muito complexas.
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Essas interagbes ndo foram realizadas em virtudetdwero reduzido de unidades nos

niveis 2 e 3.

A patrtir dos resultados obtidos em (M1), a equadioegressdo empregada nesse
modelo apresenta apenas 2 niveis, sendo possal&ra variancia no nivel do aluno e no

nivel do curso, conforme apresentado na anotagirab

Nota ENADE aluno,, . o, Curso_campus ™~ N(AB, 0)
NOTﬂ_ENAD E_aluno.ﬁum, Curso_campus = ﬁ Qdluno, Cwso_sawpmlntercepto
=3.697(0.149) +u (.,

(23)

ﬁ&a‘e’unﬂ__ Curso_campus Campus te Ddluno, Curso_campus (24)

(o compue] ~ N Q) = ™ [0.151(0.089)]

N Q) .= [1126(0.084)]

[é? 04 funo, Cwsu_sampus]

-2*loglikelihood(IGLS Deviance) = 1112.366(371 of 371 cases in use)

Figura 5. Modelo 1 usado como base para os modelos pastrieonte: Dados Brutos.

O préximo passo foi rodar os modelos de componet¢esariancia, conforme
definido na Etapa 2, iniciando pelo modelo 2 (M&gste modelo foi inserido apenas a

variavel CRA2006 do aluno. O resultado é apresemadabela a seguir.
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Tabela 19

Estatisticas descritivas dos coeficientes das vaigaexplicativas do Modelo 2

Variaveis explicativas Modelo 2 Componente de \fwiid

Efeito fixo Efeito E.P. Ra#éo
Intercepto 1,379 0,397
Efeito aleatdrio
CRA_2006 0,324 0,05 6,48***
Efeito Randdmico - nivel 2
Variancia - entre cursos 0,217 0,121 1,79*
Efeito Randdmico - nivel 1
Variancia entre alunos 1,004 0,074 13,57***
Correlagao intracursos 0,178

- 2 log(verossimilhanca) M2 (371) 1.072,994
NUmero de pardmetros M2 4
Deviance Testey ? 39,37
Variancia do nivel 1 explicada 10,83%
Variancia do nivel 2 explicada -43,71%

valores aproximados da Tabela normal (curva normal)

*Significativo ao nivel de 0,05 - ** Significativao nivel de 0,01 - *** Significativo ao nive¢ ®,000

E possivel observar que o intercepto sofreu umacédde 2,32 pontos na média da
nota do ENADE em virtude da inclusédo da variavgllieativa CRA2006. Outro ponto em
relacdo ao intercepto € o aumento do erro-padr8ociaslo (E.P) que no modelo 1
apresentou o resultado de 0,149 e no modelo 2 dameara 0,397, demonstrando assim
gue existe um erro maior associado a média dadmENADE. No entanto, a reducéo do
valor do intercepto e a significancia da variavB®lA2006 indicam que esta Ultima é uma

variavel preditora do desempenho do ENADEZ2006.

Cabe lembrar que nédo foi possivel agregar a bastades os CRAs dos alunos

concluintes e as notas de FG e CE do ENADE respectinte. Desta forma, ndo foi
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possivel rodar as analises com o desempenho dossakoncluintes dos trés cursos,
prejudicando assim, a andlise da predicdo dasvessidsso também explica as médias do
ENADE com valores baixos, pois ndo houve a padifjp das notas do ENADE dos
concluintes. Como os alunos ingressantes ainda apgesentam dominio sobre o0s
conteudos programaticos do seu curso, isso exmitaparte, o desempenho maior da

amostra em formacao geral.

A variavel explicativa CRA2006 referente aos alumogressantes, incluida no
modelo apresenta um efeito de 0,324 sobre o imgErceEsse efeito é altamente
significativo (p<0,000). O teste Walt apresenta um valor de 138 acima do valor
critico de 1,96. O efeito obtido no nivel 2 (curapps a inclusdo da variavel explicativa
CRA2006 apresentou aumento, porém o teste Waldamie@s um valor para a razdo-t de
1,79, ligeiramente abaixo do valor critico de 1,B@licando que n&o é significativa a
variancia obtida neste nivel. Para o nivel do aloredeito de 1,004p&0,000) apresentou
alta significancia estatistica, uma vez que o t¥étdd que mede o efeito dividido pelo

erro-padréo apresentou um valor de 13,57.

A partir do modelo 2 (M2) é possivel avaliar seemo associado ao modelo
diminuiu com a inclusdo de variaveis explicativasjle o resultado -2log(verossimilhanca)
de M1 — o -2log(verossimilhanca) de M2 diminuiu3@pontos. Essa reducéo ja indica que
0 modelo 2 se ajusta melhor aos dados, em compacagd o primeiro modelo. Para o
célculo doDeviance- testey’ é necessario levar em consideracdo o nimero denpaos

acrescentados no segundo modelo. Para isso faz-sebtsacdo da quantidade de
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parametros de M2 dos parametros entregados em Bkle daso houve apenas a inclusao

de 1 parametro. O testBapresenta um resultado de 39,37.

Outros dois pontos importantes que podem seraaadia partir do modelo 2 é a
variancia explicada do nivel do aluno e do nivelcdoso.A variancia do nivel do aluno
apresenta o percentual explicado pelos alunos darbtida no desempenho do ENADE.
Neste caso o percentual obtido é de 10,83%. A n@idéencontrada no nivel do curso
apresenta um resultado negativo de — 43,71%, indecama dificuldade neste modelo de
apresentar variabilidade explicada. Uma possiveliegacao para esse valor negativo reside
no fato de que o efeito encontrado no nivel 2 éomaile o nivel 1, gerando assim um
resultado negativo. Por outro lado, embora o etenba sofrido um aumento de 0,066 seu
resultado ndo é significativo, pois a razao-t agmeesu-se abaixo no valor critico de 1,96. O
erro-padréo associado ao efeito também sofreu aop@eEmonstrando que o efeito obtido

no nivel 2 sofreu interferéncias que ndo puderareyqaicadas até este momento.

De acordo com Ferrdao (2003) a correlacao intrasufsC.C) demonstra se existe
ou ndo homogeneidade intra cursos, ou seja, estr@umos. Assim valor igual a zero
significa que o desempenho do aluno ndao dependeudso. No modelo 2 o I.C.C
apresentou um resultado de 0,178 indicando que¥dld#® variancia do desempenho no
ENADE é explicada pela variabilidade observadaaiosos. De acordo com o modelo 2, a
Unica variavel incluida foi o CRA2006, o que indigae o desempenho académico
apresenta relacdo com o desempenho no ENADE. Gumesto da normalidade também é
verificado no grafico da Figura 6 que apresentees&luos do nivel do curso no modelo 2

de componentes de variancia.
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Figura 6 - Distribuicdo dos cursos atraves das estimatd@s residuos. Fonte: Dados

Brutos.

Ainda na etapa 2, foram acrescentadas na equagéodiio 2 mais 3 variaveis do
nivel do aluno, sendo elas: idade, sexo e estadb &i equacdo de regressdo apos a

insercdo dessas variaveis gerou o modelo 3 quaresesmtou como segue:

Nota ENADE_aluno ... curo campus — DS, )

Nota ENADE alino 4. curco_compu: = Bosimo, Curco._campulNtercepto + (25)
ﬁlCRA—zooé.{!uno__ Curso _campus +

;Slldade_{a'una__ Curso_carmipus +

ﬁsh{aSCUIlno_{a’unD_ Curso_camipus -+
)6—'801te1r0‘{i’una_, Curso_campus

)SD_{a'una, Curso_camipus - }63 +u DT urso_camprus +e Odluno, Curso_campus (26)

[I‘{ DC‘wsaisampus]

~NO. Q) Q.7 [62,]
~NO. Q0 : 2.~ [52,]

[e 04 Frereo, Cwsa_sampus]

-2¥loglikelifhood(IGLS Deviance) = 1071.892(371 of 371 cases in use)

Figura 7. Modelo 3 da etapa 2 antes do procedimento daa&gdio. Fonte: Dados Brutos.
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Apés rodar a analise das equagdes 25 e 26 do mddelservou-se que houve uma
melhora significativa no modelo proposto. A tab&laeguir apresenta os indices obtidos

em cada um dos parametros analisados.

Tabela 20
Estatisticas descritivas dos coeficientes das vaigexplicativas do Modelo 3
Variaveis explicativas Modelo 3 Comp Variancia

Efeito fixo Efeito E.P. Razéo-t
Intercepto 1,234 0,524
Efeito Aleatorio
CRA_2006 0,323 0,05 6,46%**
Idade 0,006 0,009 0,67
Sexo Masculino -0,096 0,109 -0,88
Estado Civil — solteiro 0,052 0,162 0,32
Efeito Randdmico - nivel 2
Variancia - entre cursos 0,212 0,117 1,81*
Efeito Randdmico - nivel 1
Variancia entre alunos 1,001 0,074 13,53+
Correlagéo intracursos 0,175

- 2 log(verossimilhanca) M3 (371) 1071,892
NUmero de pardmetros M3 7
Deviance Testey’ 0,37
Variancia do nivel 1 explicada 0,30%
Variancia do nivel 2 explicada 2,30%

valores aproximados da Tabela normal (curva normal)

*Significativo ao nivel de 0,05 - ** Significativao nivel de 0,01 - *** Significativo ao nive¢ ®,000

O modelo 3 mostrou-se mais ajustado em comparagaooaelo 2. Houve uma
reducéo de 1,102 no -2log(verossimilhanca) do nmo8@gb que resultou em ubeviance -
Teste x> de 0,37, valor muito menor que o apresentado noelnd2 que foi de 39,37. O

efeito randdmico do nivel 2 apresenta-se marginansignificativo com o teste Wald
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(raz&o-t) de 1,80, valor este proximo ao limitelgd@6. O nivel de significancia do razao-t
do nivel 2 é dep<0,05. A variancia do nivel do aluno obtida nesta e§odoi de 13,53,
valor este muito significativo pelo teste de Waldvariancia explicada no nivel do aluno é
de 0,30% e a variancia explicada no nivel do capesentou melhora, passando de um
valor negativo no modelo 2 para o valor de 2,3%nadelo 3. Esse valor indica que 2,3%
da variancia do desempenho no ENADE pode ser &atao nivel do curso. Essa melhora
pode ter ocorrido em virtude da inclusdo de vargeaplicativas no nivel do aluno que

gerou um efeito e um erro-padréo associado no doisimenores que no modelo anterior.

O I.C.C apresentou pouca variagdo com o modeledzindo em apenas 0,003.
Isso significa dizer que com a insercdo das vaisageplicativas no nivel do aluno foi
possivel captar melhor a variabilidade das notéisladpelos alunos na prova do ENADE,

sem, contudo, alterar o percentual de explicacA@dancia intracurso.

Nos estudos de Laros e Marciano (2008), JesusaresL(2004) apresentam um
comportamento diferente para o 1.C.C. Nestas psagu I.C.C. obtido no modelo nulo é
sempre maior e com a insercdo das variaveis nd hiwbserva-se uma reducdo neste
indice que continua apresentando reducdo em seenpeal a medida que os modelos
propostos e com mais variaveis sdo rodados. Naugasde Laros e Marciano (2008) o
I.C.C obtido no modelo 3 (passo 3) que incluiu asaveis do nivel 2 resultou em um
percentual de 7%, abaixo portanto do minimo de 189&& modelos 4 e 5 deste mesmo
artigo o I.C.C. ndo € mais apresentado. A énfaseadalises a partir do passo 4 é dada

sobre o0 ajuste dos modelos e a significancia da&wess.
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No modelo 3 foi mantido a variavel CRA2006 e indhs as variaveis: idade, sexo
e o0 estado civil. Dentre essas quatro somente o0 2088\ apresentou significancia
estatistica ao nivel dg<0,001). O teste Wald apresentou um resultado feigtivo de

6,46. conforme Tabela 20, as demais variaveis aptas resultados néo significativos.

Na variavel sexo existe a possibilidade da auséteiefeito ter ocorrido em virtude
dos cursos escolhidos. Os cursos de Administrdgiéeito e Psicologia sdo cursos da area
de humanas. Se entre os sujeitos analisados sstimedunos dos cursos de exatas, talvez
essa diferenca pudesse ser captada. No estudoadgIDi07) os cursos avaliados foram
Administracdo, Direito e Engenharia Civil e os teglos foram significativos e indicaram
gue o sexo feminino apresentou uma tendéncia a qibees resultados que o sexo

masculino.

Quando se avalia a questdo referente a sexo do alurensino superior, talvez
fosse prudente levar em consideracdo os cursosvetomnestas analises, pois 0 que mais
difere n&o parece ser 0 sexo, mas sim as habiBdguke sGo mais exigidas em cada curso.
Conforme o estudo realizado por Primi, Santos edx&nini (2002) ao analisar 8 cursos
universitarios encontraram diferencas significatieatre as habilidades exigidas em cada
um dos cursos. Nos estudos com os dados do SAHBadkss por Jesus e Laros (2004),
Andrade e Laros (2007) e com os dados do NELS ¢NaltiEducational Longitudinal
Study) analisados por Laros e Marciano (2008), sgoriam uma significancia quanto ao
género. Assim, confrontando os resultados desdeseauobserva-se que desde o final do
ensino fundamental e o0 ensino médio 0 sexo mascapnesenta uma maior habilidade no

raciocinio matemético e o emprego da inteligénicimld, ao passo que o sexo feminino
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apresenta uma maior relacdo com a inteligéncidatrada. Essa tendéncia se confirma
guando analisado a distribuicdo de alunos por sesocursos. Nos cursos de Engenharia
Civil, por exemplo, a predominéncia é do sexo miaszuenquanto se observa quase uma

totalidade do sexo feminino nos cursos de Psicaldgitras e Pedagogia.

Na amostra selecionada quase 60% € do sexo femgdin de trés cursos de
humanas. Dois deles, Administracéo e Psicologiacdedo com o estudo de Primi e cols.
(2002) empregam as mesmas habilidades cognitiesndo em consideracdo os achados
desses autores, talvez o melhor a ser investigadestudos futuros ndo é a relagéo
somente do género, mas agregando as analises ilidadals inerentes a cada area de

formacéo envolvida no estudo.

A variavel idade nédo apresentou significancialteedeito é muito préximo de zero.
Isso pode ter ocorrido em virtude da amostra squgrea e apresentar uma variabilidade
grande. Os alunos com menor idade da amostra posdui anos e os mais velhos 60 anos.
Estes alunos por sua vez estavam divididos em @ogr(curso-campus), o que significa
dizer que o numero de participantes em cada idag®recurso é pequeno, 0 que

provavelmente ndo permitiu uma analise mais precisa

Entretanto alguns estudos analisaram a relacé® idatle e desempenho académico
e encontraram significAncia estatistica. Trata-e® estudos de Munhoz (2004) e Diaz
(2007) onde os resultados obtidos demonstrarantireyi®ia correlacdo negativa entre
idade e desempenho académico. Nos estudos comivelltiealizados com os dados do

SAEB a idade é tratada como atraso escolar. O @juevidenciado no estudo de Jesus e
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Laros (2004) corrobora com os dados de Munhoz (28@iaz (2007), apresentando uma

correlagédo negativa entre atraso escolar e desémpen

E a variavel estado civil, dltima incluida no miad®, ndo apresentou significancia
estatistica. Com o resultado obtido, poder-sefiximuma tendéncia de que os solteiros
apresentam um melhor desempenho do que os cadmestanto, € necessario levar em
consideracdo que na amostra em analise 76,8% iadicaolteiro em seu estado civil.
Desta forma, novos estudos com amostras maioresripod trazer informacdes mais

precisas quanto ao desempenho dos estudantes gfo flm seu estado civil.

De acordo com as figuras 8 e 9 sao apresentad@sialuos do nivel do aluno e do
nivel do curso no modelo 3. E possivel observar @ueessuposto da normalidade se

verifica.

std( Intercepto)

Figura 8 Analise dos residuos do nivelilno modelo 3. Fonte de Dados Brutos.
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Figura 9. Analise dos residuos do nivel;Pno modelo 3. Fonte: Dados Brutos.

O préximo passo, da etapa 2 descrita no item pnoegdos, consistiu na insercéo
de mais algumas variaveis no nivel do aluno. Advaliidade que apresentou um efeito de
0,006, ou seja, muito proximo de zero, ndo foi merada no modelo 4 e incluidas as
variaveis turno, renda, tipo de bolsa e se possigab O modelo matematico, explicitado

nas formulas 27 e 28, se apresentaram como segue:

Nota_ENADE_aluno Curso_campus ™ N(XB, O)
Nota ENADE altno .., cureo_campus = Foituns, Curzo_campuADEETCEPIO + 51 CRA 2006 45000; Cureo_campus + F2MASCULNG 1y cures_compuz T (27)
FSOURI0 v oo campus T FENOWINO e oy campus T 5T OV MAIS 1 i compus T
PsMais de 10 saldrios minimo ;... cureo compus
3-Bolsa de estudos Integral ou Parcial 1.0 curso campus T
f5iF inanciamento Estudantil ;.. oo compus = BoCrédito Educative i, cuco compus
froQutro tipo de bolsa, .. cuo compus
Bodiuno, Curso_campus — 30 T U 0Curso_campus T € 0diuno, Curso_campus
[11 oc ] SN0 Q) .= [52 D] 28
urse_campus u ( )
~N(0, Q) : Q. = 2
[‘3 04duno, Cur:a_::dnpu:] ( ) =)
-2*loglikelihood(IGLS Deviance) = 1071.892(369 of 371 cases in use)

Figura 10 Modelo 4 da etapa 2 antes do procedimento da&gdio. Fonte: Dados Brutos.
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Os resultados obtidos apos a anélise do modelo #egiessdo é apresentado na
Tabela 21. Pode-se observar que o -2log(verossingh) do modelo 4 (M4) é menor do
gue o apresentado no modelo M3. A reducdo foi dd682pontos. Essa diminuicdo
demonstra que o modelo 4 se ajustou melhor aossdalipentanto, ®@eviance - Teste x>
apresentou um valor maior se comparado ao modédvi@n No modelo 3 deviance -
Testey” foi de 0,37 e ®eviance -Testey” do modelo 4 é de 3,74, ou seja, 10 vezes maior.
Embora oDeviance -Testey’ de M4 seja maior que o modelo anterior, aindané tmenor
que o Deviance -Testey’ do modelo 2 que foi de 39,37. Considerando que o -
2log(verossimilhanca) de M4 é menor do que de tadomodelos anteriores, é possivel
continuar afirmando que o modelo 4 se ajusta metiox dados do que os modelos

anteriores.

O I.C.C do modelo 4 apresentou o valor de 0,17dicamdo que a variabilidade
explicada pela correlagdo intracurso € de 17,1%taSe que esse indice € muito
semelhante ao indice encontro nos modelos 2 esB. ppde ocorrer em funcdo da
proporcdo de cada uma das variaveis inseridasp@sentado uma distribuicdo mais

uniforme entre 0S cursos.
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Tabela 21

Estatisticas descritivas dos coeficientes das vaigexplicativas do Modelo 4

Variaveis explicativas

Modelo 4 Comp Variancia

Efeito fixo Efeito E.P. Razao-t
Intercepto 1,522 0,49
Efeito aleatério
CRA_2006 0,302 0,05 6,04***
Sexo Masculino -0,109 0,109 -1,00
Estado Civil — solteiro -0,067 0,162 -0,41
Noturno 0,103 0,196 0,53
Um ou mais -0,021 0,176 -0,12
Mais de 10 salarios 0,298 0,113 2,64%**
Bolsa de estudos integral / parcial 0,616 0,179 3,44***
Financiamento estudantil -0,042 0,367 -0,11
Crédito Educativo -0,462 0,238 -1,94**
Outro Tipo de bolsa -0,22 0,171 -1,29
Efeito Randoémico - nivel 2
Variancia - entre cursos 0,197 0,11 1,79*
Efeito Randbémico - nivel 1
Variancia entre alunos 0,957 0,071 13,48**
Correlagéo intracursos 0,171

- 2 log(verossimilhanca) M4 (369) 1049,427
NUmero de parametros M4 13
Deviance Teste X 3,74
Variancia do nivel 1 explicada 4,40%
Variancia do nivel 2 explicada 7,08%

valores aproximados da Tabela normal (curva normal)

*Significativo ao nivel de 0,05 - ** Significativao nivel de 0,01 - *** Significativo ao nivel @000

A variancia explicada no nivel do aluno e no ntl@lcurso sdo maiores do que 0s

encontrados no modelo 3, indicando que as variavelisidas no modelo contribuem para

a explicacdo dessa variabilidade. O efeito randérda nivel 2 continua apresentando um

razdo-t (1,79) marginalmente significativo ao nidel5%. Essa variancia marginal pode ser
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explicada pela quantidade reduzida de cursos deerda o efeito randémico do nivel do

aluno continua apresentando-se altamente signviicgi<0,001) e raz&o-t igual a 13,48.

Dentre os parametros que compde o modelo 4 avedRA2006 é a que produz
maior efeito sobre a nota do ENADE, demonstrandmamnomento ser o melhor preditor
desse resultado. E importante destacar que a a@rsmtcionada é composta por alunos
ingressantes. Seria importante que na composics&n d@mostra apresentasse também as
notas dos concluintes para analisar se o efeiforeldicdo encontrada até o momento nos

ingressantes também se observa nos concluintes.

A variavel renda maior que 10 salarios apresegafgiancia estatistica (razéo-t =
2,64) ep<0,001. O efeito € maior sobre o intercepto doajuariavel renda até 10 salarios
minimos, utilizada neste modelo como categoria eferéncia. Isso indica que o fator
socioecondmico esta relacionado com o desemperau@m@ico. Esse resultado corrobora
com as pesquisas de Diaz (2007), Freitas (2005uehbk (2004) e as demais pesquisas
realizadas com os dados do ensino fundamental ®nggee indicam que alunos com nivel

socioecondmico mais favorecido tendem a apreserehnores resultados académicos.

A variavel bolsa de estudos apresenta resultacdhifisegivo ao nivel de 1% sobre o
desempenho no ENADE. Esse resultado vem de enconinoos resultados encontrados
por Lopes, Vendramini e Mata (2009) que demonstriagan sua pesquisa realizada com
mais de 23.000 alunos do curso de Psicologia questglantes com bolsa de estudos
Prouni apresentam desempenho médio superior acggiatunos. Isso deve acontecer em

virtude dos critérios de sele¢cdo e manutencdo desmd desse programa. Os melhores
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alunos classificados sdo contemplados com uma hiEsastudos e a sua manutencao
depende do desempenho que estes apresentam dodmt® vida académica. De acordo
com Soares, Ribeiro e Castro (2001) o processotivgelgde alunos elimina aqueles que
apresentam baixo rendimento académico, caractaristicontrada no processo de selecao

do PROUNI.

A variavel denominada crédito educativo apresentwn resultado negativo
marginalmente significativo. A categoria de refer@ndessa variavel é a alternativa que
identifica os alunos que ndo possuem nenhum tiporédito estudantil. Dessa forma, é
possivel observar que as familias dos alunos ggenpantegralmente as despesas com a
formacdo académica apresentam uma tendéncia a whbtefesempenho melhor que os
alunos que usufruem de sistemas de financiamentdaggil. Esse dado reforca o resultado
da variavel renda, pois alunos com renda familcama de 10 salarios minimos néo tem

acesso aos programas de crédito educativo, comexpaiplo, o FIES.

Objetivando um modelo de regressao mais ajustagoyximo passo foi excluir do
modelo 4 todas as variaveis que apresentaram tagsuwlo razao-t menor que 1 e em
seguida incluir, formulando assim o modelo 5 (MBjimo da Etapa 2, as demais variaveis
do nivel do aluno. A alternativa de exclusdo deidvais que nao apresentaram
significAncia é necesséaria, pois a manutencdo déaves nao representativas,
considerando o tamanho reduzido da amostra, fara que as variaveis significativas

pudessem sofrer distorcdo em seus resultadosaralteio quadro das variaveis preditoras.

Dessa forma, as variaveis excluidas sao: estadpsexo, turno e filhos.
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Apés a exclusdo dessas variaveis foi rodado novi@menmodelo 4 com as
variaveis restantes e verificou-se que a varideslda passou a ser significativa
apresentando um efeito de 0,295 sobre o desempentENADE, razdo-t igual a 2,63
significante ao nivel de 1%. A variavel denominagtédito educativo passou a ser
marginalmente significativa apresentando o valoraddo-t de -1,89, significante ao nivel
de 5%. O -2log(verossimilhanca) passou para 10B4&erente aos 371 casos analisados.
Mesmo com a exclusdo das varidveis que ndo apassent significancia o efeito
randdmico do nivel 2 continuou apresentando vdlaixa de 1,86, porém, marginalmente

significativo.

O modelo 5 contou com a inclusdo das variaveislasgade do pai, escolaridade
da mae, faltas, e das varidveis elaboradas a pdasr questbes do questionario
socioeconbmico: Z QSE_CE, Z QSE_infra_estruturdd2E Docente e Z QSE_FG. A

equacao de regressao é apresenta pelas formuta3®8 seguir:

Nota_ 1iNATI_aluno, ~ NCXYE €2
Nota FIMNADE aluno I o = S osrene, Crreo_campadlRtercepto
£, CRA 2006,

FaMais de 10 salar mi e (29)

:Bolsa de estudos

Farsren, Crsmmes_commpees

AP 0tteino, Crrso campus - #F0 T Y 0Curco cammsez T C Odiuno, Curso cammsus

D oo cimenn] 3O 20 - 20— [o2.]

IO 20 2.7 [o2,]

[ vcrme. oo e |

2riogliihelithoocd(IGLS Deviance) — 1049 427(198 of 371 cases in use)

(30)

Figura 11 Modelo 5 da Etapa 2 antes do procedimento deagfio. Fonte: Dados Brutos.
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Os resultados obtidos apos a analise da equacéwdelo 5 sdo apresentados na

tabela a seguir.

Tabela 22

Estatisticas descritivas dos coeficientes das vaigaexplicativas do Modelo 5

Variaveis explicative Modelo £ Comp Varianci

Efeito fixo Efeito E.P. Razédo-t
Interceptt 1,52: 0,79
Efeito aleatori
CRA_200¢ 0,291 0,067 4,34%*
Rendi Mais de 10 salaric 0,221 0,14¢ 1,51
Bolsa de estudos integral / parcial 0,553 0,236 2,34**
Financiamento estudantil -0,29 0,682 -0,43
Crédito Educativo -0,746 0,489 -1,53
Outro Tipo de bolsa -0,618 0,441 -1,40
Escolaridade Pai - 12 a 4 2 série 0,193 0,332 0,58
Escolaridade Pai - 52 a 8 2 série 0,237 0,372 0,64
Escolaridade Pai - ensino médio 0,16 0,358 0,45
Escolaridade P& ensino superic 0,161 0,39¢ 0,41
Escolaridade P& nédo informad 0,03¢ 0,81¢ 0,04
Escolaridade Ma- 12 a 4 2 sér 0,10¢ 0,36¢ 0,2¢
Escolaridade Ma- 52 a 8 2 sér 0,34¢ 0,38¢ 0,9C
Escolaridade Ma- ensino médi 0,172 0,381 0,44
Escolaridade Mae - ensino superior 0,123 0,44 0,28
Faltas 0,006 0,019 0,32
Z_QSE_CE -0,187 0,097 -1,93*
Z_QSE_Docente -0,007 0,104 -0,07
Z_QSE_Infra_estrutura 0,054 0,1 0,54
Z QSE_FC( 0,18¢ 0,0¢ 2,33**
Efeito Rand6émico - nivel 2
Variancia- entre cursc 0,11¢ 0,08¢ 1,3¢
Efeito Randdmicc- nivel 1
Variancia entre alun: 0,86¢ 0,08¢ 9,83***
Correlagédo intracurs 0,121

- 2 log(verossimilhara) M5 (198 543,17:
NUmero de parametros | 24,0(
Deviance- Teste ¥ 46,0:
Variancia do nivel 1 explica 9,61%
Variancia do nivel 2 explicada 39,59%

*Significativo ao nivel de 0,05 - ** Significativao nivel de 0,01 - *** Significativo ao nivetd,000
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Um dos resultados obtidos e que demonstra ceuargdincia da anélise € o
resultado doDeviance -Testey” que apresentou um resultado superior aos modelos
anteriores. No entanto a diferenca entre o -2lagbsemilhanca) do M4 para o M5 é de
506,254. O resultado ddeviance -Testey” deve estar sofrendo interferéncia das variaveis
gue estdo sendo excluidas de um modelo para o, altevando assim o numero de
parametros a ser considerado no modelo seguintéam®dém no resultado do -
2log(verossimilhanca) do ultimo modelo calculadmdJforma de testar essa hipotese seria
recalcular os efeitos e os coeficientes randdomaos modelos apds a exclusdo das

variaveis e retornar ao calculo Beviance

A fim de testar essa hipétese, voltou-se ao modetonova andlise foi realizada
neste modelo agora sO com as variaveis signifastivO resultado do -
2log(verossimilhangca) aumentou, passando de 10A%4Pa 1054,398, embora o valor
ainda menor que o encontrado no modelo 3 que eralQ¥,892. No entanto,
reconsiderando o novo valor do -2log(verossimilladrega nova quantidade de parametros
que reduziu de 13 para 9, o valor B®viance apresentou aumento em relacdo ao
anteriormente calculado neste mesmo modelo. Pales81y4 para 8,74 evidenciando que o
desajuste do modelo aumentou. A partir dos resagtadbtidos no recalculo do modelo 4
foram realizados nova analise Deviancepara o modelo 5. O novo resultado apresentou
um valor de 34,08 maior que o resultado do modgpmem se comparado ao resultado do
modelo 2, o modelo 5 apresenta um melhor ajusticando que o modelo se adéqua as

variaveis.
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A partir da comparagdo da performance do Deviammse 5h modelos analisados,
buscou-se uma melhor interpretacdo desses ressit®doa tanto, foi considerado as
ponderacdes de (Palacios & Laros, 20@®sta forma, nova analise foi realizada com os
Deviancesdos 5 modelos propostos até o momento, descoasittera hipétese do efeito
gue a exclusdo de algumas variaveis nao signifeirazao-t < 1) poderiam exercer sobre
o célculo doDeviance -Testey’. O deviance do modelo 2 foi de 39,37 pontos eall ge
liberdade de diferenca entre o M1 e M2. O valoroaetrado é 39 vezes a quantidade de
parametros utilizados neste modelo. O modelo 3U@ico que ndo possui uldeviance
duas vezes maior que o0 numero de graus de liber@adeodelo 4 tem unbeviance4
vezes maior e no modelo cincoDeevianceé maior 46 vezes que o numero de graus de
liberdade empregado no modelo. Assim, verifica-se qQ pressuposto do ajuste dos

modelos esta sendo alcancado.

As varidveis CRA2006 e bolsa de estudos integral paumcial continuam
apresentando efeito altamente significativo no migsmho do ENADE. A variavel
ZQSE_FG apresentou significancia ao nivel de 1%a lariavel diz respeito as questdes
do questionario socioecondmico que investigam sobexesso do aluno a assuntos do
cotidiano e que desta forma, refletem o comportamdan aluno que pode contribuir no
resultado deste componente da prova. O efeito gagtael sobre o desempenho do aluno,
conforme a Tabela 22 é de 0,186. O teste Wald ajnicsobre o efeito e o erro-padréo
desta variavel indica uma razao-t igual a 2,33prvam pouco acima do limite critico de

1,96.
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O que pode ser observado nas tabelas referentesiageis compostas a partir do
guestionario socioecondémico é que os resultadas pamariavel Z_ QSE_FG sdo maiores
para os alunos que freqientam os campus localizz®grandes cidades. O inverso se
observa para os alunos que estudam nos campudositnas cidades do interior. Isso pode
ser uma evidéncia de que o local onde a IES séidacacebe influéncia do seu entorno,
uma vez que nas cidades grandes ha maior exig@misé constante atualizacdo de
informacdes. Essa hipotese é defendida por Soaf€@3) e Souza (2004) que defendem
gue o desempenho académico sofre interferénciaardeveis internas e externas a escola e

ao aluno.

Esse comportamento de busca pela atualizacdo olenefdes politicas e sociais
pode ser captado pelo questionério socioecondnm@mndo-se em consideracdo o
tamanho da cidade onde o campus esta situado.l€abear que o contingente de alunos
matriculados nos campus das cidades grandes é mpe@@s matriculados nos campus das
cidades de interior. Também outro aspecto a sesid@@mdo € que no campus 4 sO é
oferecido 1 dos 3 cursos em analise, 0 que conpdra a diminuicdo do niumero de alunos
nesta amostra especifica. O que esta em discussdgiwe ése 0 numero de alunos
matriculados nos campus das grandes cidades faase, provavelmente seria obtido um
efeito maior na varidvel Z_QSE_FG em virtude destdrer uma influéncia deste
contingente maior e que aumentaria positivamenteseass escores, que por sua vez

aumentaria seu efeito no modelo multinivel.



130

407 00 07 14 2.0

0.8 | |
=27 -2.0

Figura 12 - Distribuicdo entre Nota do ENADE e Z_QSE_FG. tEoifabela 10, 14, 15 e
16.

O resultado apresentado na figura acima diz respait efeito da variavel
Z QSE_FG que por ter um efeito pequeno resulta ma apresentacao grafica sem uma

evidente relacdo entre as variaveis analisadas.

A variavel Z QSE_CE foi construida a partir do digegirio socioeconémico
referente as questbes ligadas a investigacdo d@artamento do aluno que pudesse
refletir o seu resultado no componente especifegrbva do ENADE. O efeito desta
variavel é negativa -0,187 com razdo-t igual a3,1fBarginalmente significativa ao nivel
de 5%. O efeito negativo demonstra o quanto a welriaflui de forma contraria, neste
caso, no desempenho do aluno no ENADE. Esse rdsyft@rece ser pertinente uma vez
gue a amostra em analise é composta por alunosdeosdos ingressantes no ENADE

2006. De acordo com as pesquisas realizadas por Rricols (2008a) do curso de



131

Administracdo, Primi e cols (2008b) referente ascule Psicologia e Primi e cols (2008c)
com o curso de Direito referente ao acompanham#mtdesempenho dos alunos desses
trés cursos de uma IES em comparacdo com os hsslltlo ENADE também de 2006,
observou-se que os alunos ingressantes apresests@mpenho maior no componente de

formacéo geral da prova do que no componente égeci

De acordo com o Anexo IV que apresenta as questlesionadas para compor
essa variavel, os comportamentos investigadogesgflas atitudes dos estudantes sobre sua
participacdo em atividades de extensdo académésmuisas, meios de pesquisa para o
conteudo das disciplinas entre outros. O que pa¥aepe esses comportamentos ndo estao
bem desenvolvidos na amostra selecionada. Umavpbssiplicacdo reside no fato da
amostra ser composta por alunos que estdo curgana@edximo o terceiro semestre do
curso em que estdo matriculados, por isso apreaentpontuacdes pouco significativas

nestas questdes, 0 que pode ter refletido em uto ekgativo.

As variaveis referentes a escolaridade dos pais ad@sentaram resultado
significativo. No entanto, a influéncia da escalade dos pais sobre o desempenho dos
alunos foi pesquisada nos dados do SAEB e Diaz7{280se mostraram significativos.
Cabe destacar que essas pesquisas foram realcadasnostras 200 vezes maior do que a

amostra em estudo.

Quanto a variavel idade, os participantes forandales em faixas de idade para
analisar o efeito da idade no seu desempenho. @& gussivel perceber € que a primeira

faixa que compreende alunos entre 17 e 20 anoseapteeum pequeno efeito positivo. As
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demais faixas apresentam efeitos negativos querdawaen conforme aumentava a faixa
de idade e na maior faixa, que compreende os egtslantre 50 a 60 anos seu efeito &
nulo. Esses resultados parecem ir de encontro comcbados de Munhoz (2004) que
apresenta uma correlacdo negativa entre idadeeengesho académico. De acordo com as
pesquisas de Ackerman (2000) em estudos transyveosaiadultos jovens sdo mais
inteligentes que os adultos de meia idade. No tmtaassalta que se deve dar maior
importancia para o conhecimento como indicadomtiaigéncia em adultos. Nos estudos
de Almeida (1985, 1996) entre inteligéncia e o mmemto académico em jovens foram

encontradas correlacdes moderadas.

No tocante ao numero de parametros inseridos enesiudo, Laros e Marciano
(2008) empregaram 27 parametros ao todo e a mapresentou significancia para a
pesquisa. Na pesquisa de Andrade e Laros (200anfeelecionados 15 parametros, sendo
gue 8 deles eram significativos e na pesquisasleskeLaros (2004) houve a utilizagcdo de

21 parametros, sendo que todos apresentaram otrazdor que 1,96.

Uma possibilidade € a de excluir do modelo asavais que apresentam o resultado
do razdo-t muito proximo de zero e rodar novamentmalise. De acordo com Kreft e
Leeuw (1998, conforme citados por Laros e Marci&@88) nas ciéncias sociais existe um
alto grau de inter-relacéo das variaveis, por idege-se considerar a melhora no ajuste dos
modelos, ou seja, deviance do que avaliar apenas pelo resultado do raz&ocada uma
das variaveis. Isso significa dizer que s@egianceapresenta melhora a medida que novas
variaveis sdo inseridas € porque essas variavéd®,eso todo, contribuindo para a

explicacdo do modelo.
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Essa relagdo ndo foi observada no modelo propaste, vez que em virtude do
numero reduzido de participantes na amostra seled& a insercdo de todas as variaveis
explicativas no nivel do aluno tornava as andlises efeitos muito baixos e pouca
variabilidade nos dois niveis. Sem contar que comsarcdo de um numero grande de
variaveis tornava a amostra em analise ainda mesnstig que nem todos os alunos
responderam as questdes referentes ao questisoéramecondmico. Com isso, o efeito de

algumas variaveis se tornava nao significantesordsndo assim as analises.

Em sintese a Etapa 2 foi possivel observar queaadveis CRA 2006, Bolsa de
estudos, Z_ QSE_CE e Z QSE_FG apresentaram sigrifec@statistica e se apresentam
como preditoras do desempenho no ENADE. Dentresess@veis 0 CRA_2006 apresenta
o maior efeito preditor sobre o ENADE. Esse fatob&ervado em todos os 5 modelos

analisados até o momento.

O préoximo passo, refere-se a Etapa 3. Foram deerm@s variaveis do nivel 2 e
excluidas as variaveis que ndo apresentaram nolonbd@M5) resultados significantes.
Foram excluidas as varidveis referente a escotlidados pais, turno,
Z QSE _infra_estrutura, Z QSE_docente, pois estassaptaram resultados no razao-t

muito baixos. O modelo 6 apresenta a seguinte équag

Nota ENADE aluno, ~NXB, Q)
Nota ENADE_alino ;... cureo compue = Botiunn, Cureocompulntercepto + 5, CRA_2006,,

uno, Curso_campus

o, Curso_campus

g (31)

4

B-Mais de 10 salarios minimo
p:Financiamento Estudantil ;... curco campus + B:Crédito Educativo i,,... curco_campus
FsOutro tipo de bolsa ., curo_campas
BsBolsa de estudos Integral ou Parcial _,
[sZ_QSE_FG,,

B1IDD_conceito_Cursocy,.,

wireo, Cuurso_campus + F7L_QSE_CE Lpo curco_campus
o, Curso_campus + [FeCONCEito_CUrSOc, ey compus +

we T PrAV_disc_docente o campus

camp

Figura 13 Modelo 6 da etapa 3 antes do procedimento da&gdio. Fonte: Dados Brutos.
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Na primeira andlise do modelo 6, observou-se gueasaveis Conceito_curso e
IDD_conceito_Curso ndo eram adequadas. A presepgaasl variaveis interferia no
resultado do intercepto, conferindo a este umcefetigativo. Outro problema ocasionado
era a auséncia de variancia do nivel 2. Objetivalmdoar o modelo mais adequado
procedeu-se a exclusdo dessas variaveis, sendadanard nivel 2 apenas a variavel
Av_disc_docente e inserida a ultima variavel doehi2, a Nota ENADE_IES. Os

resultados obtidos encontram-se na tabela a seguir.

Tabela 23

Estatisticas descritivas dos coeficientes das vaigexplicativas do Modelo 6

Variaveis explicativas Modelo 6 Comp. Variancia

Efeito fixo Efeito E.P. Razao-t
Intercepto 0,446 2,465
Efeito aleatério
CRA_2006 0,34 0,056 6,07***
Renda Mais de 10 salarios 0,175 0,126 1,39
Bolsa de estudos integral / parcial 0,344 0,198 1,74*
Financiamento estudantil -0,407 0,515 -0,79
Crédito Educativo -0,882 0,436 -2,02*
Outro Tipo de bolsa -0,735 0,402 -1,83*
Z_QSE_CE -0,153 0,068 -2,25%*
Z_QSE_FG 0,177 0,069 2,57
Nota_ENADE_IES 0,455 0,127 3,58%**
Av_disc_docente -0,162 0,493 -0,33
Efeito Randbémico - nivel 2
Variancia - entre cursos 0,05 0,04 1,25
Efeito Randémico - nivel 1
Variancia entre alunos 0,926 0,081 11,43***
Correlagéo intracursos 0,051

- 2 log(verossimilhanca) M6 (269) 750,738
NUmero de pardmetros M6 13
Deviance Teste X 36,16
Variancia do nivel 1 explicada 0,22%
Variancia do nivel 2 explicada -71,91%

*Significativo ao nivel de 0,05 - ** Significativao nivel de 0,01 - *** Significativo ao nivetd,000
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Conforme j& discutido anteriormente referente amemd reduzido de unidades no
nivel 2, observa-se que a variancia explicada deocapresenta um resultado negativo, e 0
I.C.C. tem um valor de 0,051, abaixo portanto,ratce de 0,10 defendido por (Lee, 2008).
O I.C.C. apresenta melhora (valor 0,161) quandoet¢ado do modelo a variavel
Nota_ENADE_IES. Quando o numero de unidades é peque nivel mais elevado a
diminuicdo de parametros neste nivel contribui méise, pois a variancia a ser explicada

recai sobre um nimero menor de parametros, nesteapanas 1.

No entanto, cabe ressaltar que a variavel Nota [HNAES apresenta um efeito
positivo (0,455), um erro padrdo associado pequeno razdo-t (3,58) altamente
significativo p <0,000. A outra variavel incluida no nivel 2, a_#lisc_docente, ndo

apresentou significancia estatistica.

Dentre as variaveis do nivel do aluno, o CRA200&8 que apresenta o maior
resultado do teste de Wald (razdo-t), sendo alterggnificativop <0,000. Esse resultado
€ observado em todos 0os modelos apresentadosmadssto. Isso demonstra que dentre as
variaveis selecionadas nesta pesquisa, o desempanAdémico do aluno, aqui
representado pelo coeficiente de rendimento acadé(@RA) configura como sendo o

maior preditor do desempenho no ENADE.

As variaveis renda e bolsa de estudos, neste maud apresentaram significancia
no efeito do desempenho do ENADE. Contudo, devlegar em consideracdo que o
problema ocasionado pelo niumero reduzido de unsdadaivel 2, associado a inclusdo de

parametros no nivel 2, podem ter contribuido nessesdtados.
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Cabe destacar que a variancia entre os cursosam@&sentou significancia em
nenhum dos modelos considerados neste estudojrodelo 6 apresenta o menor valor.
Contudo, em todos os modelos a variancia no nivelldno foi altamente significativg (
<0,000), em todas as analises. Isso demonstra, ammesm em uma amostra que nao
atendeu plenamente os pressupostos da modelagetimivell foi possivel avaliar os
efeitos das variaveis associadas ao nivel do alkmmdora muitas delas ndo apresentam

significancia em relacdo ao desempenho no ENADE.

Intercepto

Figura 14 Grafico de residuos do nivel do aluno (i). Fateedados Brutos.

Observa-se que no grafico de analise de residuoivd® do aluno, apresentada

acima, e o grafico de residuos do nivel do curseséca o pressuposto da normalidade.
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Figura 15 Grafico de residuos do nivel do curso (j). Falgéados Brutos.

Em sintese a Etapa 3, o modelo 6 apresenta o méamero de variaveis com
significancia estatistica. Sao 5 variaveis relessmue se configuram neste modelo como
preditoras do desempenho no ENADE. As variaveis sd@lito educativo, Z QSE_CE,

Z QSE_FG, Nota_ENADE_IES e a variavel com maiot@fereditor, 0 CRA_2006.

Outra analise realizada objetivou avaliar quaisagveis, dentre as selecionadas
neste estudo estariam contribuindo no desemperdéadco do aluno na propria IES.
Essa andlise foram previstas na Etapa 4 que censstonstrucao dos modelos 7 e 8 de
regressao hierarquica multinivel. Desta forma, doado um modelo multinivel de
componentes de variancia com a finalidade de avedisa relacdo. A equacdo formulada

esta apresentada a seguir para o modelo nulo.
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CRA_ 2006 .. Crurso_campus NCXEB, )

> E
CRA 2006 ,yn0 Curso_campus S 0ttine, Crrso_campulNtErcepto

L0t teeme, Crrso_compus — T-LOTLOLOD) 2 g e ™ € ttiimo, Crrso_comps (32)
[14 ocma_smpw] ~N(0. 3,0 : 0, = [o.:o 1(0.114)]
[e 0.4 Frrrac, C‘wsa_sampus] ~ N(O. Qg) €2 [1 091({0.081 ):I (33)

-2 *loglifteliftood(TGLS Deviarnce) = 1102.778(371 of 371 cases in use)

Figura 16 Modelo 7, modelo nulo para analise das variggegitoras do desempenho do

aluno na IES. Fonte: Dados Brutos.

Apés a andlise desse modelo os dados apresentadabata a seguir demonstram
um intercepto com uma meédia elevada das notas da BRvariancia do nivel do aluno
mostrou-se altamente significatiya<(0,000) e o nivel 2 apresenta um resultado ald@doxo

valor critico de 1,96, conforme teste de Wald.

Tabela 24
Estatisticas descritivas dos coeficientes das vaigexplicativas do Modelo 7

Variaveis explicativas Modelo 7 Comp Variancia
Efeito fixo Efeito E.P. Razao-t
Intercepto 7,167 0,169
Efeito Randdémico - nivel 2
Variancia — intercepto 0,201 0,114 1,76
Efeito Randbémico - nivel 1
Variancia de Rijj 1,091 0,081 13,47
Correlagao intraclasse 0,1556
Deviance M7 (371 casos) 1.102,778
NuUmero de parametros estimado em cada modelo 3

valores aproximados da Tabela normal (curva normal)

*Significativo ao nivel de 0,05 - ** Significatb ao nivel de 0,01 - *** Significativo ao nivéé 0,000
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Apés a andlise do modelo 7, seguiu-se os mesmazdgimentos adotados nas
etapas anteriores, ou seja, a inclusdo de todasriaseis. Para isso, houve a construcéo do
modelo 8. Observa-se que todas as variaveis seétas no nivel do aluno foram

consideradas neste novo modelo, como € possiveha@rshas formulas 35 e 36.

2 ~
CRA_2006 4, curco_campus ~ NEB, Q)
CRA_2006 1, Curso_campus — fF0tums, Crurso_campusDIETCEPIO + G NOWING 4 1y, Curso_campus + G108 s, Corco_campus +
BFeminine ... curo_campus + BiSolteiro ., Curso_campus © BsUIM OUWMAIS 1y conen compus T (34)

BBranco .. e compus + 5-F inanciamento Estudantil ,, Curso_campus T

FsCrédito Educativo + pBsOutro tipo de belsa .. curso_campus +

uno, Curso_campus

PrNenhuma o campus T 1 Escolaridade_pai:Fundamental de 1* a 4% +

Aluno, Curso_campus

i-Escolaridade_pai:Fundamental de 5*a 82, +

'wuno, Curso_cempus
:Escolaridade_pai:Meédio,, + BEscolaridade_pai:Superior .. curco campus T

4

o, Curso_campus

[ isEscolaridade_pai:Nao informado . Curso_campus

PisEscolaridade_mae:Fundamental de 1* a 4%, oo compus
1-Escolaridade_mae:Fundamental de 5% a 8%,,,... curco_campus +
PrsEscolaridade mae:Medio .. curco campus + FrsEscolaridade mae:Superior, ... curo compus
frEscolaridade_mae:Nao informado ;.. cu-. + B, Faltas ;.. Curso_. +

o_cempus campus

P2l QSE_CFE o Curso_campus + F23Z_QSE_Docente .. curso_campus +
B2, Z_QSE_Infra_estrutura, .., curo_campus ~ B252— QIE_FG 1o Curco_campus

Figura 17. Modelo 7 ap0s insercdo das variaveis do nivelahtes do procedimento de
estimacado. Fonte: Dados Brutos.

Apbs a estimacdo dos parametros considerados nelon®dla Etapa 4, observa-se
gue as variaveis selecionadas nos modelos 2 a @greeentaram efeito preditor com a
nota do ENADE, ndo sdo as mesmas encontradas fiseacdm o CRA. Neste caso, a
variavel que apresentou maior relagdo com o desgmpa@o aluno na IES foi a variavel
falta. O resultado do teste Wald evidenciou akmificAncia p< 0,000), porém, negativa,
demonstrando que as faltas cometidas pelos alunpicam na diminuicdo do seu
desempenho. A Tabela 25 apresenta o resultadadde &3 variaveis incluidas no modelo

(M8).
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Tabela 25
Estatisticas descritivas dos coeficientes das vaigexplicativas do Modelo 8

Variaveis explicativas Modelo 8 componente de venig
Efeito fixo Efeito E.P. Razéo-t
Intercepto 8,036 0,936
Efeito aleatdrio
Idade -0,015 0,015 -1,00
Turno Noturno 0,129 0,335 0,39
Feminino 0,14 0,151 0,93
Filho - Um ou mais 0,231 0,254 0,91
Estado civil — Solteiro -0,351 0,241 -1,46
Raca — Branco 0,071 0,187 0,38
Financiamento Estudantil (FIES) -1,487 0,723 -2,06*
Credito educativo -0,734 0,529 -1,39
Outros tipos de bolsa -0,502 0,479 -1,05
Sem bolsa -0,22 0,244 -0,90
Escola Pai - 1 a 42 0,776 0,362 2,14
Escola Pai - 52 a 8 0,891 0,413 2,16**
Escola Pai - ensino médio 0,9 0,398 2,26**
Escola Pai — superior 0,506 0,433 1,17
Escola pai - ndo informado 0,845 0,864 0,98
Escola Mae - 1 a 42 -0,413 0,383 -1,08
Escola M&e - 52a 8 -0,331 0,408 -0,81
Escola Mée - ensino médio -0,585 0,409 -1,43
Escola Méae — superior -0,22 0,463 -0,48
Faltas -0,092 0,02 -4,60%**
Z_QSE_CE -0,068 0,1 -0,68
Z_QSE_Docente 0,162 0,109 1,49
Z_QSE_Infra_estrutura -0,016 0,106 -0,15
Z_QSE_FG -0,041 0,086 -0,48
Efeito Randdmico - nivel 2
Variancia do nivel do curso 0,21 0,14 1,50
Efeito Randdmico - nivel 1
Variancia do nivel do aluno 0,924 0,094 9,83***
Correlagéo intracurso 0,2163
Deviance M8 (198) 558,593
Numero de parametros M8 27
Teste X 22,67
Variancia do nivel 1 explicada 15%
Variancia do nivel 2 explicada -4%

*Significativo ao nivel de 0,05 - ** Significatb ao nivel de 0,01 - *** Significativo ao nivee 0,000
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A variavel referente ao financiamento do FIES, tdmbapresentou um efeito
significativo negativo. Conforme ja discutido amemente, os alunos que recorrem a esse
tipo de financiamento apresentam uma renda fammiegis modesta, o que pode significar,
gue de alguma forma, o nivel socioeconémico dasoslpode manter alguma relagdo com
o0 desempenho académico dos alunos. Esse resuttadbara com os achados nos estudos

de Jesus e Laros (2004) e Diaz (2007).

Como pode ser observado na tabela acima, a vargfeeénte a escolaridade do pai
apresentou relagdo com o rendimento académicovéDde escolaridade mais significativo
diz respeito ao pai e com ensino médio completon €vcecédo do nivel superior, todos os
outros foram significativos ao nivel ge< 0,01. A escolaridade da méae exerce menos
influéncia que a escolaridade do pai, porém ososf@bservados para o nivel educacional

das mées nao séo significativos.

Nesta nova analise o I.C.C encontrado € o mai@ @u todos os modelos
analisados. Seu resultado alcancou o indice d88®,@ue significa dizer que 21,83% da
variancia dos escores obtidos no CRA pode sewatiobao nivel do curso. De acordo com
Vianna (2003) a estrutura escolar, a familia edpgo aluno influenciam no desempenho.
Aponta ainda que os fatores extra-escolares posgplicar mais o desempenho académico
do que os fatores intra-escolares. As variaveis gareegam consigo caracteristicas da
instituicdo de ensino estavam alocadas no nivek)3 que pelo nimero reduzido de
unidades nao possibilitou as andlises dos possime@ctos que estas varidveis poderiam
produzir sobre o desempenho do ENADE e do CRA.ddeda com Brito e cols. (2006) as

variaveis de insumo podem explicar a parcela d@mea confiavel do construto relevante
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gue ocorrem durante o percurso académico e que lgamagrau contribuem no

desempenho do estudante.

Em suma, pode-se observar que o resultado fin&talpa 4 obtido por meio dos
dois modelos propostos (M7) e (M8), todas as vaiginseridas estdo no nivel do aluno.
Considerando o exposto por Vianna (2003), dentr24agariaveis deste nivel é possivel
selecionar as variaveis: idade, turno, sexo, qdadé de filhos, estado civil, raca,
financiamento estudantil, crédito educativo, outtipps de bolsa, sem bolsa, faltas e
Z_QSE_FG como sendo variaveis do préprio alunovagveis referente & escolaridade
do pai e da mée separadas por nivel de formac&iitcem as varidveis relacionadas a
familia e as demais, Z_ QSE_CE e Z QSE_Infra_es&rytadem ser classificadas como
variaveis referentes a estrutura escolar. Dentrevaagveis mencionadas, apenas 5
apresentaram significancia estatistica, sendo ediaanciamento estudantil (FIES), faltas
e 3 variaveis referente a escolaridade do pai,2de 42 série, de 52 a 82 e ensino médio
completo s&o as que apresentaram um razao-t madk,§6, conforme pode ser observado

na Tabela 25.

Desta forma é possivel verificar por meio destadestjue o desempenho do aluno
na instituicdo de ensino é o melhor preditor, demts variaveis selecionadas, para o
desempenho no ENADE. Para Sternberg e GrigorenB03f2as provas de rendimento
poderiam ser empregadas para predizer o desempasihwovas de aptidao. Talvez sejam
as aptidoes que o ENADE esteja medindo em parsaskaptidoes seriam 0os componentes

observados descritos por (Limana & Brito, 2006).
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Outras variaveis como renda, bolsa de estudosuesalgpmportamentos observados
no questionario socioecondmico também apresentain pencela de contribuicdo. No
entanto, o desempenho no ENADE né&do é influenciadaspmesmas variaveis que

influenciam o desempenho académico dos alunos®a IE

Embora o que se estd comparando sdo os desempmmthakinos obtidos em dois
momentos distintos, uma na IES, que se refere t@s me@umuladas durante o periodo em
gue este aluno esteve na instituicdo até o monanawior a sua participacdo no ENADE,
e outro momento em que € medido o desempenho dgstama avaliacdo educacional em

larga escala.

De acordo com Limana e Brito (2006) as habilidattsenvolvidas durante o curso
estdo relacionadas a escolha profissional. No entasses autores defendem a idéia de que
o0 ENADE n&o mede traco de habilidade, e sim umuwtiajde componentes que pode ser
observado durante a execucdo de uma tarefa. A gdassa idéia, a de que o ENADE né&o
mede habilidade, surge a questdo referente aos ocamies avaliados nas provas
institucionais que deram origem ao CRA. A questAmardial esta sobre o que de fato

cada um desses instrumentos de avaliagdo estadoedin

O gréfico de dispersédo entre 0 CRA2006 e o ENADRQ@RS apresenta a relacéo

entre essas duas variaveis. Esse resultado podbsarado na figura a seguir.
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Figura 18- Disperséao entre Nota do ENADE e CRA. Fonte: Tahé e 11.

A Figura 18 apresenta a relacao existente entret@s do ENADE e o CRA dos
alunos. Embora o teste de Wald da varidvel CRAdesitho significativafg<0,000), o seu
efeito € pequeno, apresentando um valor de 0,29lieoresulta na apresentacao grafica
com pouco impacto. Visualmente ndo € possivel percema relacdo entre as duas
variaveis em analise. Importante lembrar que a @rde ENADE é composta pelo
componente especifico e pela formagéo geral, ses@oultima avaliada por apenas 25%
das questdes da prova do ENADE e esse componeptewds de acordo com as pesquisas
de Primi e cols. (2008a, 2008b e 2008c) € a parfgava que apresenta maiores resultados
observados nos alunos ingressantes. E possiveinguesultado mais significativo pudesse
ter sido obtido caso a amostra em estudo apresentasesultados dos alunos concluintes,
0 que permitiria a analise mais adequada do conmperespecifico da prova do ENADE

em comparagcao com o CRA destes alunos.
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Contudo, sendo este estudo pautado apenas em uomatra com alunos
ingressantes, o tamanho do efeito entre os doipaoemtes do ENADE, pode sugerir que
apenas uma pequena parte dos dois instrumentosunedesmo construto. E ainda essa
parte em comum pode ter sido observada em funcii@atacteristicas do corpo docente
gue estejam influenciando na elaboracéo das prav#sS em estudo. Caracteristicas essas
gue podem ser tdo peculiares a este corpo docametalvez em outros estudos

semelhantes, essa relacéo ndo seja observada ma meEgpOr¢do que a encontrada aqui.

No entanto, as provas analisadas no presente astediem algum construto e entre
elas, existe uma parcela dessa medida que indeambas, CRA e ENADE, medem algo
em comum, ou seja, a parcela de construto relev@otesiderando ainda que a auséncia de
resultados dos alunos concluintes inviabilizou eartgpa adequada exploracédo da relacao
entre as variaveis envolvidas e a predicdo de cada delas em relacdo ao ENADE,

contudo, é possivel afirmar que existe uma relagfoficativa em CRA e ENADE.

Retomando ao construto de Inteligéncia defendido NdoGrew (2009), o mais
provavel € que dentre as habilidades cognitivaesaptadas por este autor, a habilidade
referente ao armazenamento de conhecimentos especiGkn). Esta habilidade geral
refere-se a amplitude, profundidade e dominio dtheocimento adquirido por meio de

aprendizagem especializada, ndo estando atrel@doras culturais.

Considerando que a amostra foi composta apenasloos ingressantes, ndo €
possivel afirmar que a maior relagcdo entre CRA ABHN ocorreu em virtude apenas do

Gkn, uma vez que a amostra foi constituida poraaugue estavam cursando até o 3°
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semestre dos cursos avaliados. Mas seria possixaithr a hipotese de que ao final do 1°
ano de graduacao o aluno ja adquiriu algum grazodbecimento, ainda que referente aos

conteudos basicos, conforme disposto por um dagied$ do ENADE.

Neste caso, 0 que pode ser mais provavel é queutiago obtido tenha sido mais
influenciado pela Inteligéncia cristalizada (Gcjiegem suma, refere-se a capacidade de
raciocinio adquirida por meio de repertorio de @miimentos adquiridos em experiéncias
de aprendizagem. Dentre as habilidades especifec&sc) encontra-se a informacéao sobre
a cultura (K2) que pode estar muito relacionadalesempenho obtido pelos alunos no
componente de formacao geral da prova do ENADEL&SE{io que ndo pode ser explicada
nesta pesquisa € a relacdo percentual de cadaassaschabilidades exerceram sobre cada
um dos componentes da prova do ENADE e no CRA. © sgupode afirmar é que o
componente de formacdo geral (FG) € que o0 que apms maior desempenho no

ENADE.

Neste caso, 0 que parece ser mais complicado éirdefguanto do desempenho
auxiliado pelo (K2) refere a contetdos adquiridos meio da IES. No entanto, o I.C.C
obtido ao longo dos 6 modelos avaliados apresenttdice que , segundo Ferrdo (2003) é
uma estimativa do efeito escola, oscilando de 111%% entre os modelos. Nos 2 modelos
gue testou a predicdo das mesmas variaveis so@Aoa estimativa foi ainda maior,
chegando a 21%. Isso implica dizer que, esses ngarie refletem a participacdo da IES

sobre o desempenho dos alunos.
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Contudo, essa possibilidade poderia ser melhoraalzataso a amostra apresentasse
alunos concluintes. Porém, outras questdes reéreat aluno, como por exemplo, meios
de comunicagdo a qual dispbe e a periodicidadetiizagdo desses meios deverdo ser

controlados, afim de melhor avaliar a parcela d#rdmicdo da IES.

Em suma, sugere-se que novos estudos sejam deaizoom a finalidade de
investigar quais as caracteristicas avaliadas emprmva como a do ENADE, e se existe
alguma habilidade avaliada nestes instrumentos ([ENA provas académicas), para

permitir uma melhor compreenséao das relacfes esti@is.
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Consideracoes finais

Apés a andlise inicial dos bancos de dados dadé&é&cionada e o banco do
ENADE, observou-se que havia uma amostra reduadaadicipantes, totalizando apenas
394 sujeitos de um total de 1.040 localizados aiegnte. Esse resultado refere-se ao
numero de alunos da IES que participaram do ENABDE2806. Esse total era composto

basicamente de 50% de alunos ingressantes e 5@&hdeintes.

Nos bancos de dados da IES que continham as dasadisciplinas cursadas de
cada aluno apresentavam apenas 394 sujeitos qure@zeomento com o banco de dados do
ENADE foram localizados nos dois bancos. E entse eontingente ndo havia alunos
concluintes. Nas analises efetuadas, em algumas, delcontingente avaliado era menor
ainda, chegando até em 198 sujeitos no modelosa Eeglucdo ocorreu porque o programa
descarta todo o sujeito que apresenta algussingentre as variaveis selecionadas. Como
houve o emprego de algumas variaveis do questmsadioeconémico, essas por sua vez
nao sdo preenchidas por todos os alunos. Essere@ocpimento resulta em excluséo do

sujeito em algum momento das analises.

Esse estudo encontrou algumas particularidadespgdem ter sido determinantes
nos resultados obtidos. Uma delas reside no fatpudea amostra foi composta por apenas
alunos ingressantes, ou seja, que estavam cursa@do terceiro semestre do curso
superior. Outro fato que impossibilitou a explomgdé@ todas as variaveis selecionadas esta

no nimero de unidades alocadas nos niveis 2 enBn@ro reduzido de unidades no nivel
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2 impossibilitou a exploragdo da variancia nesteelpniembora em todos os modelos

analisados os valores obtidos pelo teste de Wasdraro significancia marginal.

Em virtude dessa inconsisténcia encontrada nd 8ieesomado ao fato de que o
namero de unidades no nivel 3 (campus — k) seromeduzido impossibilitou as analises
das variadveis extraidas da instituicdo e que paaterexplicar parte da variancia
proporcionada pelas variaveis de insumo. Desta dprm estudo ficou parcialmente

comprometido, visto que nem todos o0s objetivos rdeser alcangados.

Esse fato constitui um ponto importante a ser c@nado na construcdo de novas
amostras para analises multiniveis. A de que dewvesluido um nimero consideravel de
unidades nos niveis mais elevados da estruturarieca que permita analises em todos
0s niveis propostos. Desta forma, o pressupostoodaogeneidade amostral poderia ser
constatado, viabilizando assim as analises e cebetusobre o estudo. O presente estudo
contou com uma unica IES para a realizacdo do @studue pode induzir ao pressuposto
da homogeneidade e inviabilizar as analises nagsfaais elevados. No entanto, mesmo
com as limitacbes encontradas na composicao dat@nospresente estudo atendeu aos
pressupostos dos modelos hierarquicos multiniveasforme propostos pelos autores

(Hox, 2002; Ferréo, 2003).

Mesmo assim, algumas evidéncias puderam ser oldsestvA primeira foi a de que
o coeficiente académico do aluno (CRA) apresentoa relacdo positiva com o ENADE, o
gue permite inferir que o CRA pode ser um preddordesempenho no ENADE. No

entanto, sugere-se a realizacdo de outros estushlmsoanesmo objetivo que inclua uma
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amostra de alunos concluintes para melhor vericada predicdo do desempenho
académico no desempenho no ENADE. Embora nestedmsera ocorrer a construgédo de

novos modelos hierarquicos (Hox, 2002).

Outro ponto importante na predicdo de desempenhodé que 0s instrumentos
utilizados nas analises devem medir, pelo menopata, 0s mesmos construtos. Esse fato
pode explicar o efeito reduzido da varidvel CRAreoh predicdo do desempenho no
ENADE. Isso, porque os alunos ingressantes aindaadguiriam todas as habilidades que
devem ser desenvolvidas pela IES pertinente adidead®s do curso que frequentam. O
gue pode suscitar a idéia proposta por Sternbe@regorenko (2003), a de que os
instrumentos de avaliagdo educacional além de eradirconhecimento adquirido, medem
em algum grau as habilidades latentes. Esse fal® jostificar as correlacdes encontradas,

0 que poderia ser mais bem explicada em um estungdtidinal.

Outras variaveis como renda familiar acima de l18ries minimos apresentaram
significancia estatistica. Esse resultado corrolbora 0s achados nas pesquisas realizadas
em amostras de alunos do ensino médio e superias,(R007). A variavel bolsa de
estudos também foi significativa, 0 que corrobasen s estudos que visaram avaliar a
relacdo entre bolsistas e ndo bolsistas e suacetagn o desempenho académico (Lopes,
Vendramini & Mata, 2009). No entanto, os alunos gtikizam financiamento estudantil,
como, por exemplo, o FIES, apresentaram efeitosativeg sobre o desempenho no

ENADE.

Destaca-se que o critério para concesséao de gsastudos do PROUNI depende

além de uma renda familiar pequena, que o alune dpresentar um bom desempenho no
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exame do ENEM. Portanto, os candidatos sdo submsetidprocessos seletivos, o0 que
resulta na selecdo de alunos mais habilidosos.ada @ obtencdo de financiamento
estudantil, ou seja, de bolsa restituivel, o UOnmd@ério avaliado é a condicdo
socioecondmica do candidato, ndo sendo levado emsideyacdo seu potencial de

aprendizagem como critério de selecéo.

Em suma, este trabalho cumpriu com o objetivo d#ficer quais as variaveis
estariam sendo preditoras no desempenho dos ahmdSNADE. Dentre os modelos
estatisticos hierarquicos multiniveis elaboradananlelo 6 apresentou-se como sendo o
melhor na andlise das variaveis preditoras do deseno no ENADE. Apresenta 5
variaveis com significancia estatistica, sendo & CR06 a variavel que apresenta o maior

efeito preditor.

No entanto, os resultados encontrados devem des\iem cautela uma vez que a
amostra ndo possui alunos concluintes, sendo cdenppsnas pelos ingressantes e assim,
ndo sendo possivel avaliar as diferengas entres eksis grupos. Desta forma, nédo foi
possivel observar o efeito dessa predicdo nessesgdos, o que poderia implicar na
observacao do efeito da mudanca e da magnituda destanca promovida pela trajetoria

académica percorrida pelos alunos concluintes enpamacao aos ingressantes.

Finalizando, esse estudo contribuiu para levamtdicios sobre a relacdo entre a
vida académica e a avaliagdo do ENADE. Mesmo cerammdio toda a limitacdo desta
pesquisa, foi possivel verificar que as notas abtjgelos alunos ao longo do seu processo

académico apresentam relacdo positiva e altamgmiicativa com os resultados obtidos
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na avaliacdo em larga escala. Isso suscita a d#e@ue, pelo menos em parte, o ENADE
atinge seu objetivo que € o de avaliar os conhexttmseadquiridos ao longo da graduacéao.
Sugere que as habilidades especificas, as quasessndem medir em tal processo de
avaliacdo, apresenta-se refletidas em algum graconbecimento especifico (Gkn) e na
inteligéncia cristalizada, tal qual postulado pocGfew (2009) e que parece corroborar
com as afirmacdes de Limana e Brito (2006) referead que de fato € medido pelo

ENADE.
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Anexo 1. Grade curricular do Curso de Administragée campus 1 e 2

CAMPUS 1 CARGA HORARIA TOTAL: 3.000 horas. CAMPUS 2 CARGA HORARIA TOTAL: 3.000 horas.
Codigo Disciplina Carga Horaria Caédigo Disciplina ﬁ:?r?a
SEMESTRE 1 SEMESTRE 1
CE0253  MATEMATICA 68 CE0253 MATEMATICA 68
CE1107  INTRODUGAO A CONTABILIDADE 68 CE1107 INTROIZAO A CONTABILIDADE 68
CHO0365  INTRODUGAO A ADMINISTRAGAO 68 CH0365 INTRODGAO A ADMINISTRAGAO 68
CH1401  INTRODUGAO A ECONOMIA 68 CH1401 INTRODUGA®ECONOMIA 68
TECNICAS DE APRENDIZAGEM E PESQUISA EI TECNICAS DE_APRENDIZAGEM E PESQUISA E!
CH1402  ADMINISTRAGAO 68 CH1402 ADMINISTRAGAO 68
SEMESTRE 2 SEMESTRE 2
CHO009  ADMINISTRAGAO DA PRODUGAO 68 CH0009 ADMINTRRAGAO DA PRODUGAO 68
CH0338  HISTORIA ECONOMICA GERAL 68 CHO0338 HISTORECONOMICA GERAL 68
CH1403  COMPORTAMENTO ORGANIZACIONAL 68 CH1403 COMRTAMENTO ORGANIZACIONAL 68
CH1404  GESTAO ESTRATEGICA 68 CH1404 GESTAO ESTRATEGICA 68
CH1405  ETICA E ESTUDO DO HOMEM CONTEMPORANEO 68 405 ETICA E ESTUDO DO HOMEM CONTEMPORANEO 68
SEMESTRE 3 SEMESTRE 3
CE0263  MATEMATICA FINANCEIRA 68 CE0263 MATEMATICAFINANCEIRA 68
CE1112  CONTABILIDADE GERENCIAL 68 CE1112 CONTABIDADE GERENCIAL 68
CH0127  ECONOMIA BRASILEIRA 68 CH0127 ECONOMIA BRASILEIRA 68
CH1423  EVOLUGAO DO PENSAMENTO ADMINISTRATIVO 68 CHI23 EVOLUGAO DO PENSAMENTO ADMINISTRATIVO 68
CH1424  DESENVOLVIMENTO PESSOAL E GERENCIAL 68 CcHu DESENVOLVIMENTO PESSOAL E GERENCIAL 68
SEMESTRE 4 SEMESTRE 4
CE0138  ESTATISTICA APLICADA 68 CE0138 ESTATISTICA APLICADA 68
CE1113  ANALISE DE CUSTOS 68 CE1113 ANALISE DE CUSTOS 68
CH1425  ADMINISTRAGAO DE MARKETING 68 CH1425 ADMINSTRAGAO DE MARKETING 68
CH1426  DIREITO EMPRESARIAL 68 CH1426 DIREITO EMPRESARIAL 68
CH1427  MACROAMBIENTE ECONOMICO 68 CH1427 MACROAMBNTE ECONOMICO 68
SEMESTRE 5 SEMESTRE 5
CE0002  ADMINISTRAGAO FINANCEIRA 68 CE0002 ADMINISRAGAO FINANCEIRA 68
CE0297  PESQUISA OPERACIONAL 68 CE0297 PESQUISA OPERACIONAL 68
CH1428  LEGISLAGAO TRIBUTARIA E TRABALHISTA 68 CH128 LEGISLAGAO TRIBUTARIA E TRABALHISTA 68
CH1429  ADMINISTRAGAO DE MATERIAIS 68 CH1429 ADMINSTRAGAO DE MATERIAIS 68
CH1430  ECONOMIA EMPRESARIAL 68 CH1430 ECONOMIA ENRESARIAL 68
SEMESTRE 6 SEMESTRE 6
CH0731  SISTEMAS DE INFORMAGAO GERENCIAL 68 CHO731 SISTEMAS DE INFORMAGAO GERENCIAL 68
CH1431  GESTAO AMBIENTAL E DA QUALIDADE 68 CH1431 BSTAO AMBIENTAL E DA QUALIDADE 68
CH1432  GESTAO DE PESSOAS 68 CH1432 GESTAO DE PESSOAS 68
CH1433  MARKETING ESTRATEGICO 68 CH1433 MARKETINGH RATEGICO 68
CH1434  LOGISTICA EMPRESARIAL 68 CH1434 LOGISTICA EMPRESARIAL 68
SEMESTRE 7 SEMESTRE 7
CE0456  CONTROLADORIA 68 CE0456 CONTROLADORIA 68
CH0603  SEMINARIOS DE ATUALIZ.EM ADMINISTRAGAO 68 €0603 SEMINARIOS DE ATUALIZ.EM ADMINISTRAGAO 68
CH1435  TOPICOS AVANGADOS DE MARKETING 68 CHO0699 EAGIO SUPERVISIONADO | 150
CH1436  GESTAO DA PRODUGAO 68 CH1435 TOPICOS AVANGADOS DE MARKETING 68
CH1437  ESTRATEGIAS DE REMUNERAGAO 68 CH1436 GESTA@ PRODUGAO 68
CH1835  ESTAGIO SUPERVISIONADO | 150 CH1437 ESTRAGIAS DE REMUNERAGAO 68
SEMESTRE 8 SEMESTRE 8
CE0135  ESTAGIO SUPERVISIONADO I 150 CHO155 ELAB@RAO E ANALISE DE PROJETOS 68
CH0155  ELABORAGAO E ANALISE DE PROJETOS 68 CH1438 JOGO DE EMPRESAS 68
CH1438  JOGO DE EMPRESAS 68 CH1439 MERCADO FINANCEIRO E DE CAPITAIS 68
CH1439  MERCADO FINANCEIRO E DE CAPITAIS 68 CH1669 ESTAGIO SUPERVISIONADO I 150
GL0002  OPTATIVAI 68 GL0002 OPTATIVA | 68
GL004C  OPTATIVAII 68 GL004( OPTATIVA Il 68
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CAMPUS 4 CARGA HORARIA TOTAL: 3.000 horas. CAMPUS 3 CARGA HORARIA TOTAL: 3.044 horas.
Cod Disciplina C.H. Cod Disciplina C.H.
SEMESTRE 1 SEMESTRE 1
GR00394 FILOSOFIA 68 GR00199 ECONOMIA 68
GRO00434 FUNDAMENTOS DA MATEMATICA | 68 GRO00394 FQSOFIA 68
GR00527 INTRODUGAO A ADMINISTRAGAO 68 GR00434 FUMMENTOS DA MATEMATICA | 68
GR00531 INTRODUGAO A ECONOMIA 68 GR00527 INTRODUQAA ADMINISTRAGAO 68
GRO00556 LEITURA E PRODUGAO DE TEXTOS | 68 GR00556 LEITURA E PRODUGAO DE TEXTOS | 68
SEMESTRE 2 SEMESTRE 2
ELEMENTOS DA  MATEMATICA  PARA A ELEMENTOS DA  MATEMATICA PARA A
GR00217  ADMINISTRAGAO 68 GR00217  ADMINISTRAGAO 68
ESTUDO DA  FORMAGAO DA  SOCIEDADE ESTUDO DA FORMACAO DA SOCIEDADE
GR00363  CONTEMPORANEA 68 GR00363  CONTEMPORANEA 68
GRO00381 EVOLUGAO DO PENSAMENTO ADMINISTRATIVO 68 RDO381 EVOLUGAO DO PENSAMENTO ADMINISTRATIVO 68
GR00530 INTRODUGAO A CONTABILIDADE 68 GR00530 INTBDUGAO A CONTABILIDADE 68
GRO00557 LEITURA E PRODUGAO DE TEXTOS II 68 GRO00557 LEITURA E PRODUGAO DE TEXTOS II 68
SEMESTRE 3 SEMESTRE 3
GR00103 CONTABILIDADE GERENCIAL 68 GRO00103 CONTABDADE GERENCIAL 68
GR00368 ESTUDO DO HOMEM CONTEMPORANEO 68 GR00133 ESENVOLVIMENTO PESSOAL E GERENCIAL 68
GRO00571 MACROAMBIENTE ECONOMICO 68 GRO00346 ESTATISA APLICADA A PESQUISA CIENTIFICA 68
GR00587 MATEMATICA FINANCEIRA 68 GRO00571 MACROAMEINTE ECONOMICO 68
PSICOLOGIA E COMPORTAMENTO HUMANO NAS
GR00762  ORGANIZAGOES 68 GRO00842 SOCIOLOGIA 68
SEMESTRE 4 SEMESTRE 4
GRO00006 ADMINISTRAGCAO DE MARKETING 68 GRO00368 ESTI® DO HOMEM CONTEMPORANEO 68
GR00021 ANALISE DE CUSTOS 68 GRO00486 GESTAO ESTRATEGICA 68
GR00133 DESENVOLVIMENTO PESSOAL E GERENCIAL 68 QrE33 INTRODUGAO AO ESTUDO DO DIREITO 68
GR00201 ECONOMIA EMPRESARIAL 68 GRO00587 MATEMATICANANCEIRA 68
GRO00344 ESTATISTICA 68 GRO00768 PSICOLOGIA ORGANIZACIONAL E DO TRABALBI 68
SEMESTRE 5 SEMESTRE 5
GR00200 ECONOMIA BRASILEIRA 68 GR00021 ANALISE DEUSTOS 68
GR00348 ESTATISTICA AVANGADA E PESQUISA OPERACIONAL 68 GRO00164 DIREITO EMPRESARIAL | 68
GR00437 FUNDAMENTOS DE ADMINISTRAGAO FINANCEIRA 68 GR00201 ECONOMIA EMPRESARIAL 68
GRO00568 LOGISTICA E ADMINISTRAGAO DE MATERIAIS 68 GRO00665 PESQUISA OPERACIONAL 68
GR00581 MARKETING ESTRATEGICO 68 GR00828 SISTEMBS INFORMAGAO GERENCIAL 68
SEMESTRE 6 SEMESTRE 6
GR00014 ADMINISTRAGAO FINANCEIRA 68 GR00006 ADMINITRAGCAO DE MARKETING 68
GR00163 DIREITO EMPRESARIAL 68 GR00429 FUNDAMENT@® ADMINISTRAGAO FINANCEIRA 68
GR00474 GESTAO DE OPERAGCOES INDUSTRIAIS 68 GR00475 GESTAO DE PESSOAS 68
GR00475 GESTAO DE PESSOAS 68 GRO00568 LOGISTICA E ADMINISTRAGAO DE MATERIAIS 68
) SEMINARIOS ~ DE ATUALIZAGAO EM
GR00901 TOPICOS AVANGADOS DE MARKETING 68 GR00817 ADMINISTRAGAO 68
SEMESTRE 7 SEMESTRE 7
GR00105 CONTROLADORIA 68 GR00014 ADMINISTRAGAO FINANCEIRA 68
ESTAGIO SUPERVISIONADO EM ADMINISTRAGAO |- ) -
GR00267  CAMPINAS 168 GR00265 ESTAGIO SUPERVISIONADO EM ADMINISTRAGAI 150
GR00470 GESTAO DA PRODUGAO 68 GR00470 GESTAO DAJERICAO 68
GR00486 GESTAO ESTRATEGICA 68 GRO00577 MARKETINGABADO 68
GRO00555 LEGISLAGAO TRIBUTARIA E TRABALHISTA 68 GRWB42 OPTATIVA | 68
SEMESTRE 8 SEMESTRE 8
GR00216 ELABORAGAO E ANALISE DE PROJETOS 68 GR0B10 CONTROLADORIA 68
ESTAGIO SUPERVISIONADO EM ADMINISRAGAO Il - B .
GR00271  CAMPINAS 168 GR00216 ELABORAGAO E ANALISE DE PROJETOS 68
B ESTAGIO SUPERVISIONADO EM ADMINISTRAGAC
GR00369 ESTUDOS AVANGCADOS EM ADMINISTRAGAO 68 GRP69 150
GRO00467 GESTAO AMBIENTAL E DA QUALIDADE 68 GR00467 GESTAO AMBIENTAL E DA QUALIDADE 68
GR00828 SISTEMAS DE INFORMACAO GERENCIAL 68 GROM  OPTATIVAII 68
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Anexo 3. Grade curricular do curso de Direito campe 3 — continua ...

CAMPUS 1 CARGA HORARIA TOTAL: 3.000 horas. CAMPUS 3 CARGA HORARIA TOTAL: 3.044 horas.

Cod Disciplina C.H. Cod Disciplina C.H.
SEMESTRE 1 SEMESTRE 1
CH1223 ESTUDO DO HOMEM CONTEMPORANEO 68 CH1223 ESTUDO DO HOMEM CONTEMPORANEO 68
CH1278 INTRODUGAO AO ESTUDO DO DIREITO | 68 CH1278 INTRODUGAO AO ESTUDO DO DIREITO | 68
CH1279 DIREITO CIVIL | 68 CH1279 DIREITO CIVIL | 68
CH1280 CIENCIA POLITICA E TEORIA DO ESTADO 68 CH1280 CIENCIA POLITICA E TEORIA DO ESTADO 68
CH1281 METODOLOGIA DO TRABALHO JURIDICO 68 CH1281 METODOLOGIA DO TRABALHO JURIDICO 68
SEMESTRE 2 SEMESTRE 2
CH1282 INTRODUGAO AO ESTUDO DO DIREITO Il 68 CH1282 INTRODUGAO AO ESTUDO DO DIREITO Il 68
CH1283 DIREITO CIVIL Il 68 CH1283 DIREITO CIVIL Il 68
CH1284 DIREITO PENAL | 68 CH1284 DIREITO PENAL | 68
CH1285 SOCIOLOGIA GERAL E JURIDICA 68 CH1285 SOCIOLOGIA GERAL E JURIDICA 68
CH1286 FUNDAMENTOS DE ECONOMIA 68 CH1286 FUNDAMENTOS DE ECONOMIA 68
SEMESTRE 3 SEMESTRE 3
CH1287 DIREITO CIVIL IIl 68 CH1287 DIREITO CIVIL III 68
CH1288 DIREITO CONSTITUCIONAL | 68 CH1288 DIREITO CONSTITUCIONAL | 68
CH1289 DIREITO PROCESSUAL CIVIL | 68 CH1289 DIREITO PROCESSUAL CIVIL | 68
CH1290 DIREITO PENAL Il 68 CH1290 DIREITO PENAL Il 68
CH1291 DIREITO DO TRABALHO | 68 CH1291 DIREITO DO TRABALHO | 68
SEMESTRE 4 SEMESTRE 4
CH1292 DIREITO CIVIL IV 68 CH1292 DIREITO CIVIL IV 68
CH1293 DIREITO CONSTITUCIONAL Il 68 CH1293 DIREITO CONSTITUCIONAL Il 68
CH1294 DIREITO PROCESSUAL CIVIL Il 68 CH1294 DIREITO PROCESSUAL CIVIL Il 68
CH1295 DIREITO PENAL Il 68 CH1295 DIREITO PENAL Il 68
CH1296 DIREITO DO TRABALHO Il 68 CH1296 DIREITO DO TRABALHO Il 68
SEMESTRE 5 SEMESTRE 5
CH1297 DIREITO CIVIL V 68 CH1297 DIREITO CIVIL V 68
CH1298 DIREITO ADMINISTRATIVO | 68 CH1298 DIREITO ADMINISTRATIVO | 68
CH1299 DIREITO PROCESSUAL CIVIL Il 68 CH1299 DIREITO PROCESSUAL CIVIL Il 68
CH1300 DIREITO PENAL IV 68 CH1300 DIREITO PENAL IV 68
CH1301 DIREITO COMERCIAL | 68 CH1301 DIREITO COMERCIAL | 68
SEMESTRE 6 SEMESTRE 6
CH1302 DIREITO CIVIL VI 68 CH1302 DIREITO CIVIL VI 68
CH1303 DIREITO ADMINISTRATIVO Il 68 CH1303 DIREITO ADMINISTRATIVO Il 68
CH1304 DIREITO PROCESSUAL CIVIL IV 68 CH1304 DIREITO PROCESSUAL CIVIL IV 68
CH1305 DIREITO PENAL V 68 CH1305 DIREITO PENAL V 68
CH1306 DIREITO COMERCIAL II 68 CH1306 DIREITO COMERCIAL Il 68
SEMESTRE 7 SEMESTRE 7
CH1307 DIREITO CIVIL VII 68 CH1307 DIREITO CIVIL VII 68
CH1308 DIREITO COMERCIAL Il 68 CH1308 DIREITO COMERCIAL Il 68
CH1309 DIREITO PROCESSUAL CIVIL V 68 CH1309 DIREITO PROCESSUAL CIVIL V 68
CH1310 DIREITO PROCESSUAL PENAL | 68 CH1310 DIREITO PROCESSUAL PENAL | 68
CH1311 PRATICA JURIDICA | 136 CH1834 PRATICA JURIDICA | 136
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CAMPUS 1 CARGA HORARIA TOTAL: 3.000 horas. CAMPUS 3 CARGA HORARIA TOTAL: 3.044 horas.
Cod Disciplina C.H. Cod Disciplina C.H.
SEMESTRE 8 SEMESTRE 8
CH1312 DIREITO TRIBUTARIO | 68 CH1312 DIREITO TRIBUTARIO | 68
CH1313 DIREITO CIVIL VIl 68 CH1313 DIREITO CIVIL VIl 68
CH1314 DIREITO PROCESSUAL CIVIL VI 68 CH1314 DIREITO PROCESSUAL CIVIL VI 68
CH1315 DIREITO PROCESSUAL PENAL I 68 CH1315 DIREITO PROCESSUAL PENAL II 68
CH1316 PRATICA JURIDICA II 136 CH1836 PRATICA JURIDICA Il 136
SEMESTRE 9 SEMESTRE 9
CH1317 DIREITO TRIBUTARIO I 68 CH1317 DIREITO TRIBUTARIO Il 68
CH1318 FILOSOFIA GERAL E JURIDICA 68 CH1318 FILOSOFIA GERAL E JURIDICA 68
CH1319 PRATICA JURIDICA Il 136 CH1832 TRABALHO DE CONCLUSAO DE CURSO | 34
CH1832 TRABALHO DE CONCLUSAO DE CURSO | 34 CH1837 PRATICA JURIDICA Il 136
GL0042 DISCIPLINA OPTATIVA | 68 GL0042 DISCIPLINA OPTATIVA | 68
GL0043 DISCIPLINA OPTATIVA Il 68 GL0043 DISCIPLINA OPTATIVA Il 68
SEMESTRE 10 SEMESTRE 10
CH1320 DIREITO INTERNACIONAL PUBLICO E PRIVADO 68 CH1320 DIREITO INTERNACIONAL PUBLICO E PRIVADO 68
CH1321 ETICA GERAL E PROFISSIONAL 68 CH1321 ETICA GERAL E PROFISSIONAL 68
CH1322 PRATICA JURIDICA IV 136 CH1833 TRABALHO DE CONCLUSAO DE CURSO I 34
CH1833 TRABALHO DE CONCLUSAO DE CURSO i 34 CH1838 PRATICA JURIDICA IV 136
GL0044 DISCIPLINA OPTATIVA IlI 68 GL0044 DISCIPLINA OPTATIVA Il 68
GL0045 DISCIPLINA OPTATIVA IV 68 GL0045 DISCIPLIN OPTATIVA IV 68
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ANEXO 4. Grade curricular do curso de Psicologiapéas 2 e 3 — continua ...

CAMPUS 2 CARGA HORARIA TOTAL: 3.000 horas. CAMPUS 3 CARGA HORARIA TOTAL: 3.044 horas.

Cod Disciplina C.H. Cod Disciplina
SEMESTRE 1 SEMESTRE 1

CB0989 NEUROANATOMOFISIOLOGIA 68 CB0989 NEUROANATOMOFISIOLOGIA 68

CHO0267 FILOSOFIA 68 CHO0267 FILOSOFIA 68

CH1190 ANTROPOLOGIA 68 CH1190 ANTROPOLOGIA 68

CH1192 LEITURA E PRODUGAO DE TEXTOS 68 CH1192 LEITURA E PRODUGAO DE TEXTOS 68

CH1488 PSICOLOGIA: CIENCIA E PROFISSAO 68 CH1488 PSICOLOGIA: CIENCIA E PROFISSAO 68

CH1489 PROCESSOS PSICOLOGICOS BASICOS 68 CH1489 PROCESSOS PSICOLOGICOS BASICOS 68
SEMESTRE 2 SEMESTRE 2

CB0990 NEUROBIOLOGIA DA EMOGAO E COGNIGAO 68 CB0990 NEUROBIOLOGIA DA EMOGAO E COGNIGAO 68

CE1224 ESTATISTICA APLICADA A PSICOLOGIA 68 CE1224 ESTATISTICA APLICADA A PSICOLOGIA 68

CHO0333 HISTORIA DA PSICOLOGIA 68 CHO0333 HISTORIA DA PSICOLOGIA 68

CH1490 TECNICAS DE OBSERVAGAO 34 CH1490 TECNICAS DE OBSERVAGAO 34
PSICOLOGIA DO DESENVOLVIMENTO PSICOLOGIA DO DESENVOLVIMENTO

CH1491 INFANCIA 68 CH1491 INFANCIA 68
PRINCIPIOS BASICOS DE NALISE DO PRINCIPIOS BASICOS DE ANALISE D¢

CH1492 COMPORTAMENTO 68 CH1492 COMPORTAMENTO 68
ESTAGIO SUPERVISIONADO EM TECNICAS D ESTAGIO SUPERVISIONADO EM TECNICAS D

CH1607 OBSERVAGAO 47 CH1813 OBSERVACAO 47
SEMESTRE 3 B SEMESTRE 3 B
PSICOMETRIA EAVALIAGAO DA PSICOMETRIA E AVALIAGAO DA

CB0257 INTELIGENCIA 68 CB0257 INTELIGENCIA 68

CHO581 PSICOLOGIA SOCIAL 68 CHO581 PSICOLOGIA SOCIAL 68
PSICOLOGIA DO DESENVOLVIMENTO PSICOLOGIA DO DESENVOLVIMENTO

CH1493 ADOLESCENCIA E VIDA ADULTA 68 CH1493 ADOLESCENCIA E VIDA ADULTA 68
PRINCIPIOS AVANGADOS DE ANALISE DC PRINCIPIOS AVANGADOS DE ANALISE DC

CH1494 COMPORTAMENTO 68 CH1494 COMPORTAMENTO 68

CH1495 TEORIAS DA PERSONALIDADE 68 CH1495 TEORIAS DA PERSONALIDADE 68
ESTAGIO SUPERVISIONADO BASICO EN ESTAGIO SUPERVISIONADO BASICO EN

CH1608 PSICOLOGIA DO DESENVOLVIMENTO 64 CH1814 PSICOLOGIA DO DESENVOLVIMENTO 64
SEMESTRE 4 SEMESTRE 4

CHO0387 INVENTARIOS DE PERSONAL./TEC.GRAFICAS 68 CHO0387 INVENTARIOS DE PERSONAL./TEC.GRAFICAS 68
PSICOLOGIA COMUNITARIA E

CH1198 INSTITUCIONAL 68 CH1198 PSICOLOGIA COMUNITARIA E INSTITUCIONAL 68

CH1205 ETICA PROFISSIONAL 68 CH1205 ETICA PROFISSIONAL 68

CH1223 ESTUDO DO HOMEM CONTEMPORANEO 68 CH1223 ESTUDO DO HOMEM CONTEMPORANEO 68

CH1496 BASES PSICANALITICAS DA PERSONALIDADE 68 CH1496 BASES PSICANALITICAS DA PERSONALIDADE 68
ESTAGIO SUPERVISIONADO BASICO EN ESTAGIO SUPERVISIONADO BASICO EN

CH1609 PSICOLOGIA INSTITUCIONAL 64 CH1815 PSICOLOGIA INSTITUCIONAL 64
SEMESTRE 5 SEMESTRE 5

CHO0642 TECNICAS PROJETIVAS 68 CHO0642 TECNICAS PROJETIVAS 68
PSICOLOGIA ORGANIZACIONAL E DC PSICOLOGIA ORGANIZACIONAL E DC

CH1497 TRABALHO 68 CH1497 TRABALHO 68

CH1498 PSICOPATOLOGIA GERAL 68 CH1498 PSICOPATOLOGIA GERAL 68

CH1499 TEORIAS E TECNICAS PSICODINAMICAS 68 CH1499 TEORIAS E TECNICAS PSICODINAMICAS 68
METODOS E TECNICAS DE PESQUIS METODOS E TECNICAS DE PESQUIS

CH1500 PSICOLOGICA 68 CH1500 PSICOLOGICA 68

CH1501 PSICOLOGIA ESCOLAR E EDUCACIONAL 68 CH1501 PSICOLOGIA ESCOLAR E EDUCACIONAL 68
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CAMPUS 2 CARGA HORARIA TOTAL: 3.000 horas. CAMPUS 3 CARGA HORARIA TOTAL: 3.044 horas.

Cod Disciplina C.H. Cod Disciplina C.H.
SEMESTRE 6 SEMESTRE 6
DINAMICA DE GRUPO E RELAGOES

CHO0106 HUMANAS 68 CHO0106 DINAMICA DE GRUPO E RELAGOES HUMANAS 68

CH1502 AVALIAGAO PSICOLOGICA APLICADA 68 CH1502 AVALIAGAO PSICOLOGICA APLICADA 68
DIFICULDADES DO PROCESSO ENSINO DIFICULDADES DO PROCESSO ENSINO

CH1503 APRENDIZAGEM 68 CH1503 APRENDIZAGEM 68

CH1504 GESTAO DE RECURSOS HUMANOS 68 CH1504 GESTAO DE RECURSOS HUMANOS 68

CH1505 PSICOPATOLOGIA INFANTIL 34 CH1505 PSICOPATOLOGIA INFANTIL 34

CH1506 PSICOTERAPIA INFANTIL 34 CH1506 PSICOTERAPIA INFANTIL 34

CH1507 PSICOTERAPIA BREVE 34 CH1507 PSICOTERAPIA BREVE 34
ESTAGIO SUPERVISIONADO BASICO EM ESTAGIO SUPERVISIONADO BASICO EM

CH1610 PESQUISA 69 CH1816 PESQUISA 69
SEMESTRE 7 SEMESTRE 7

CH1210 PSICOLOGIA HOSPITALAR 68 CH1210 PSICOLOGHOSPITALAR 68
TEORIAS E TECNICAS EXISTENCAL - TEORIAS E TECNICAS EXISTENCIAL -

CH1509 HUMANISTA 68 CH1509 HUMANISTA 68

CH1510 SEMINARIOS DE PESQUISA 68 CH1510 SEMINASIOE PESQUISA 68
TEORIAS E TECNICAS COMPORTAMENTAL TEORIAS E TECNICAS COMPORTAMENTAL-

CH1511 COGNITIVA 68 CH1511 COGNITIVA 68

CH1512 PSICOTERAPIA DE GRUPO 34 CH1512 PSICOTERAPE GRUPO 34
ESTAGIO SUPERVISIONADO EM PSICOLOGI, ESTAGIO SUPERVISIONADO EM PSICOLOGL

CH1611 COMUNITARIA 64 CH1817 COMUNITARIA 64
ESTAGIO SUPERVISIONADO EM PSICOLOGI, ESTAGIO SUPERVISIONADO EM PSICOLOGL

CH1612 ORGANIZACIONAL 64 CH1818 ORGANIZACIONAL 64
SEMESTRE 8 SEMESTRE 8

CH1440 ELETIVA | 68 CH1440 ELETIVA | 68
PROJETO DE TRABALHO DE CONCLUSAO D PROJETO DE TRABALHO DE CONCLUSAO D

CH1513 CURSO 34 CH1513 CURSO 34

CH1514 PSICOLOGIA DO EXCEPCIONAL 64 CH1514 PSIGDEIA DO EXCEPCIONAL 68
ESTAGIO SUPERVISIONADO EM PSICOLOGL ESTAGIO SUPERVISIONADO EM PSICOLOGL.

CH1613 CLINICA 64 CH1819 CLINICA 64
ESTAGIO SUPERVISIONADO EM PSICOLOGI, ESTAGIO SUPERVIIONADO EM PSICOLOGIA

CH1614 ESCOLAR 64 CH1820 ESCOLAR 64
ESTAGIO SUPERVISIONADO EM PSICOLOGI, ESTAGIO SUPERVISIONADO EM PSICOLOGI

CH1615 HOSPITALAR 64 CH1821 HOSPITALAR 64
SEMESTRE 9 SEMESTRE 9

CH1220 TEMAS ATUAIS EM PSICOLOGIA 68 CH1220 TEMASTUAIS EM PSICOLOGIA 68

CH1441 ELETIVA II 68 CH1441 ELETIVA Il 68
ORIENTAGAO DE TRABALHO DE CONCLUSAC ORIENTAGAO DE TRABALHO DE CONCLUSAC

CH1515 DE CURSO | 34 CH1515 DE CURSO | 34
ESTAGIO SUPERVISIONADO | EM AREA DE ESTAGIO SUPERVISIONADO | EM ARA DE

CH1616 OPGAO | 74 CH1822 OPGAO | 74
ESTAGIO SUPERVISIONADO | EM AREA DE ESTAGIO SUPERVISIONADO | EM AREA DE

CH1617 OPGAO Il 74 CH1823 OPGAO Il 74
ESTAGIO SUPERVISIONADO | EM AREA DE ESTAGIO SUPERVISIONADO | EM AREA DE

CH1618 OPGAO Il 74 CH1824 OPGAO Il 74
SEMESTRE 10 - SEMESTRE 10 B
ORIENTAGAO DE TRABALHO DE CONCLUSAC ORIENTAGAO DE TRABALHO DE CONCLUSAC

CH1516 DE CURSO Il 34 CH1516 DE CURSO Il 34

CH1517 ELETIVA Il 68 CH1517 ELETIVA Il 68

CH1518 ELETIVA IV 68 CH1518 ELETIVA IV 68
ESTAGIO SUPERVISINADO Il EM AREA DE ESTAGIO SUPERVISIONADO Il EM AREA DE

CH1619 OPGAO | 74 CH1825 OPGAO | 74
ESTAGIO SUPERVISIONADO Il EM AREA DE ESTAGIO SUPERVISIONADO Il EM AREA DE

CH1620 OPGAO Il 74 CH1826 OPGAO Il 74
ESTAGIO SUPERVISIONADO Il EM AREA DE ESTAGIO SUPERVISIONADO Il EM AREA DE

CH1621 OPCAO Il 74 CH1827 OPCAO Il 74
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Anexo 5. Questdes do questionario socioecondmieciomados a pontuacdo dos alunos
no componente especifico

Ne Texto da Questéo
Questédo Recodificagao/Pontuacéo

27 Fontes de pesquisas utilizadas para atividadedisigplinas do curso? recodificar 1,1, 1,1, 0
Quantas horas por semana, aproximadamente, vo@detkdicou aos estudos, executando as hor

28 aula? recadificar 0, 1, 2, 3, 4
Que tipo de atividade académica vocé desenvolesériolveu, predominantemente, durante o ct

29 além daquelas obrigatérias? mudar 1,1,1,1,0

30 Vocé esta / esteve envolvido(a) em algum projetpedguisa (iniciagdo cientifica)? mudar 1,1,1,1,0

32 Atividades extracurriculares ofereos pela sua instituicdo vocé mais participa ougpoiu? mudar 1,1, 1, 1,

4C Para entretenimer l=1e2=

41 Para trabalhos escolar l=1e2=

42 Para trabalhos escolares? 1=1e2=0

43 Para comunicacgéo via e-mail? 1=1e2=0

44 Para operag6es bancarias? 1=1e2=0

45 Para compras eletrbnicas 1=1e2=0

78 Voceé é / foi solicitado a realizar atividades dequaésa como estratégia de aprendizagem? inverter4,3,2,1,0

86 Iniciagao cientifica inverter 3,2,1,0,0

87 Extenséo inverter 3,2, 1,0,0

88 Monitoria inverter 3,2, 1,0,0

89 Iniciagao cientifica inverter 3,2,1,0,0

90 Extenséo inverter 3,2, 1,0,0

91 Monitoria inverter 3,2, 1,0,0

92 Iniciagao cientifica inverter 3,2,1,0,0

93 Extenséo inverter 3,2, 1,0,0

94 Monitoria inverter 3,2, 1, 0,0

98 Atuacao ética, com responsabilidade social, panatrugdo de uma sociedde includente e solidari: inverter 3, 2, 1, 0, 0

99 Organizagao, expressao e comunica¢do do pensamento inverter 3,2,1,0,0

100 Raciocinio l6gico e andlise critica inverter 3,2,1,0,0
Compreenséo de processos, tomada de decisdo acéesale problemas no ambito de sua are

101 atuacéo inverter 3,2,1,0,0

102 Atuacao em equipes multi, pluri e interdisciplirare inverter 3,2,1,0,0

103 Atuacao profissional responsavel em relacao ao aralnente inverter 3,2,1,0,0

104 Observagao, interpretagao e analise de dadosrenafées inverter 3,2,1,0,0
Utilizagdo de procedimentos de metodologia cieratif de conhecimentos tecnoldgicos para a pr

105 da profisséo inverter 3,2,1,0,0

106 Utilizagao de recursos de informatica necessados p exercicio profissional inverter 3,2,1,0,0

107 Assimilagdo critica de novos conceitos cientifieae novas tecnologias inverter 3,2,1,0,0

26 Com que frequéncia vc utiliza a biblioteca de sisituicdo? inverter0,0,1,2,3
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Anexo 6. Questdes do questionario socioecondmiesiomados a avaliagdo dos alunos
guanto a qualidade da infra-estrutura

N° Texto da Questdo
Questédo Recodificacdo/Pontuacéo

Considerando-se apenas as aulas tedricas, quanerataproximado de estudantes

47 tuma? inverter5,4,3,2,1
Como séo as instalagGes fisicas (salas de ablratérios, ambientes de trabalho/estu

48 utilizadas no seu curso? inverter 4,3,2,1,0

49 O espago pedagdgico é adequado ao n° de estudantes? inverter 4,3,2,1,0

50 O material de consumo oferecido é suficiente parade estudantes? inverter4,3,2,1,0

51 Os equipamentos disponiveis sdo suficientes pafale estudantes? inverter4,3,2,1,0

52 Como sédo os equipamentos de laboratoério utilizadaseu curso? inverter 4,3,2,1,0
Como a sua instituicdo viabiliza o acesso dos easted de graduacdo a

53 microcomputadores ara atender as necessidadesst? cu inverter 4,3,2,1,0
Como vocé avalia o acervo da biblioteca, quanttualiaacéo, em face das necesside

54 curriculares do seu curso? inverter 4,3,2,1,0
Com relagdo aos livros mais usados no curso, @ rkdmplares disponiveis na bilbiote

55 atende ao alunado? inverter4,3,2,1,0
Como vocé avalia o acervo de periédicos cientificasadémicos disponiveis na bibliote

56 guanto a atualizagao? inverter 4,3,2,1,0

57 A biblioteca de sua instituicdo oferece servicedgréstimo de livros? inverter4,3,2,1,0

58 Como é o servigo de pesquisa bibliografica ofetid recodificar 1, 2, 3, 4,0

58 Horério de funcionamento que atenda as suas ndadss inverter 4, 3, 2, 1,

60 Instalag6es para leitura e estudo inverter 4,3,2,1,0

71 Conhecimento de a¢Ges comunité inverter 4, 3, 2, 1,

72 Atuacdo em iniciativas e programas comunitarios inverter 4,3,2,1,0

81 Recursos audiovisuais inverter4,3,2,1,0

82 Meios de tecnologia educacional com base na infilcena inverter4,3,2,1,0
Como é a disponibilidade dos professores do cunso,instituicdo, para orientagi

84 extraclasse? inverter 4,3,2,1,0

Seu curso apdia a participacdo dos estudantes emoswvde carater cientifico (congress
95 encontros, seminarios et inverter 4,3, 2,1,
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Anexo 7. Questbes do questionario socioeconémilawiomados a avaliagdo dos alunos
guanto a qualidade do corpo docente

Ne Texto da Questio
Questdo Recodificagdo/Pontuagio
61 Aspectos sociais, politicos e culturais da reabdamsileira inverterde 4 a0
62 Temas gerais e situagdes do cotidiano inverterde4a0
Como vocé avalia os procedimentos de ensino adetpdlm maioria dos professor
79 guanto a adequagao aogetivos do cursc inverter 4, 3, 2, 1,

Seus professores demonstram / demonstraram donaiializado das discipline
85 ministradas? inverter4,3,2,1,0
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Anexo 8. Questdes do questionario socioecondmlaciomados a pontuacédo dos alunos na
formacédo geral da prova do ENADE 2006.

N° Texto da Questéo

Questdo Recodificagdo/Pontuagéo
21 Excetuando os livros escolares quais livros velsse ano? inverter 0,1, 2, 3,4
23 Com que frequéncia vc |é os jornais? inverter4,3,2,1,0
24 Quais os assuntos de jornais vc mai mudar 1,1, 1, 1,
26 Com que frequéncia vc utiliza a biblioteca de siéituicdo? inverter 0,0, 1, 2,3

Entre as atividades artistico-culturais listadaaial qual constitui sua preferéncia pari

33 lazer? mudar1,1,1,1,0
63 Analfabetismo inverter 3,2, 1, 0,0
64 Desigualdades econdmicas e sociais inverter 3,2,1,0,0
65 Desemprego inverter 3,2,1,0,0
66 Habitacéo inverter 3,2,1,0,0
67 Discriminag&o em relagéo a cor, género e minorias inverter 3,2,1,0,0
68 Diversidades e especificidades regionais inverter 3,2,1,0,0
69 Seguranga e criminalidade inverter 3,2,1,0,0
70 Exploracéo do trabalho infantil e (ou) adulto. inverter 3,2,1,0,0

26 Com que fregiiéncia vc utiliza a boteca de sua instituicé mudar 0,0, 1, 2,




